/

N
UNIVERSIDADE FEDERAL DE SAO JOAO DEL-REI

MESTRADO PROFISSIONAL EM ADMINISTRACAO
PUBLICA - PROFIAP

JULTANA MARA PEREIRA DA CUNHA

EVASAO ACADEMICA DAS UNIVERSIDADES FEDERAIS:
UMA ANALISE COM DADOS EM PAINEL DAS VARIAVEIS
DETERMINANTES NOS PERIODOS PRE, DURANTE E POS-

PANDEMIA DE COVID-19

Sdo Jodo del-Rei

2025



EVASAO ACADEMICA DAS UNIVERSIDADES FEDERAIS: UMA
ANALISE COM DADOS EM PAINEL DAS VARIAVEIS DETERMINANTES
NOS PERIODOS PRE, DURANTE E POS- PANDEMIA DE COVID-19

Dissertagdo de mestrado apresentada ao
Programa de Mestrado Profissional em
Administracdo  Publica - PROFIAP, da
Universidade Federal de Sao Jodo del- Rei
como parte dos requisitos para a obtencdo do
titulo de Mestre em Administragdao Publica.

Area de concentracdo: Administracdo

Publica.

ORIENTADOR: Saulo Cardoso Maia

Sdo Jodo del-Rei

2025



JULIANA MARA PEREIRA DA CUNHA

EVASAO ACADEMICA DAS UNIVERSIDADES FEDERAIS: UMA
ANALISE COM DADOS EM PAINEL DAS VARIAVEIS
DETERMINANTES NOS PERIODOS PRE, DURANTE E POS-PANDEMIA
DE COVID-19

Esta dissertacao foi julgada adequada para a obtengao do titulo de Mestre em Administragao

Publica e aprovada em sua forma final pelo Orientador e pela Banca Examinadora.

Orientador:
Prof. Dr. Saulo Cardoso Maia, UFSJ. Doutor pela Universidade Federal de

Lavras, Brasil, com doutorado sanduiche na University of Queensland,

Australia.

Banca Examinadora:

Prof. Dr. Cledinaldo Aparecido Dias, UFMG. Doutor pela Universidade

de Brasilia, Brasil.

Prof. Dr. Douglas Marcos Ferreira, UFSJ. Doutor pela Universidade

Federal de Vicosa, Brasil.

Coordenador do PROFIAP:

Prof®. Dr*. Caroline Miria Fontes Martins Sao Jodo del-Rei, agosto de 2025.



AGRADECIMENTOS

rimeiramente, agradeco a Deus a oportunida e seguir essa experiéncia, por
Primeiramente, agrad Deus, pel rtunidade de se eriéncia, me
proporcionar condi¢des fisicas e intelectuais, além de me guiar e sustentar ao longo de toda esta

jornada académica.

Agradeco a minha familia, pelo apoio incondicional, incentivo constante € compreensao diante

dos desafios enfrentados durante a realizagdo deste trabalho.

Ao meu orientador, expresso minha sincera gratiddo pela orientagdo, paciéncia e valiosas

contribuig¢des, que foram essenciais para o desenvolvimento desta dissertagao.

Por fim, agradeco a UFSJ, que proporcionou os recursos, o ambiente académico e as

oportunidades necessarias para a realizacao desta pesquisa.



RESUMO

A evasdo académica ¢ um problema que atinge universidades do Brasil e do mundo todo.
Estudos apontam que esse fendmeno ¢ complexo e pode ser decorrente de fatores sociais,
pessoais, politicos, econdmicos e¢ académicos. No Brasil, apesar da expansdo do acesso ao
ensino superior, impulsionada por politicas publicas do governo nas tltimas décadas, verifica-
se que pouca aten¢do ¢ dada a politicas de permanéncia, o que resulta em indices elevados de
desercao universitaria. O objetivo deste trabalho ¢ realizar um estudo sobre evasao nos cursos
de graduagdo das universidades publicas federais brasileiras no periodo de 2018 a 2023 e,
analisar separadamente os periodos anterior a pandemia de COVID-19, nos anos de 2018 ¢
2019; durante a pandemia, 2020 e 2021 e; posterior a pandemia, 2022 e 2023, para verificar
possiveis interferéncias que a emergéncia de saude publica vivenciada no pais provocou no
ensino superior. Para avaliar as principais varidveis relacionadas a evasdo e a influéncia da
pandemia de COVID-19 nesses indices académicos, a metodologia utilizada foi a analise de
dados em painel, tendo em vista identificar relacdes entre grupos especificos de discentes, a
crise sanitaria ¢ a evasdao. Foram utilizados os microdados sobre a educagdo superior
disponibilizados pelo Instituto Nacional de Estudos e Pesquisas Educacionais Anisio Teixeira
— INEP. Os resultados indicam que discentes do sexo feminino e de faixa etaria abaixo dos 34
anos tém menor propensdo a evasdo. Com exce¢do dos alunos com menos de 18 anos que
apontam para grandes chances de evasdo. As andlises indicam também que a pandemia esté
associada a uma tendéncia de aumento na evasdo nos grupos mais velhos, acima dos 50 anos,
nos discentes matriculados em cursos noturnos e matriculados por meio de reserva de vagas por
renda familiar. Em contrapartida, alunos matriculados por meio de politicas de agdes
afirmativas em outras categorias como escola publica e deficiéncia apresentaram associacao
com a reducdo da evasdo académica, com diminui¢ao ainda maior no periodo de 2020 a 2021.
Discentes matriculados por reserva de vagas por etnia apresentaram comportamento oscilante
ao longo do periodo analisado. O estudo revela ainda, que a concorréncia nos cursos de
graduacdo influencia inversamente a evasao, ao modo que existe grande diferenca entre cursos
de diferentes areas, com tendéncia a menor evasdo nos cursos da area de Saude e bem-estar e
maiores tendéncias nos cursos da area de Ciéncias naturais, matematica ¢ estatistica,
principalmente no periodo pandémico. Além disso, a pesquisa mostrou que os cursos presentes
nas regides Centro-Oeste, Nordeste e Norte apresentaram maiores efeitos na evasdo académica
em comparacao com a regido Sudeste, principalmente durante a pandemia, o que corrobora
desigualdades estruturais no sistema educacional brasileiro. A regido Sul, por sua vez, revela
maiores problemas no periodo de 2022 a 2023, indicando possivelmente reflexos de efeitos pos-
pandemia, como impactos psicologicos e aumento das desigualdades sociais, que podem
dificultar a integragdo dos estudantes ao ambiente universitario. De modo geral, os resultados
apontam que a evasdo académica sofreu maiores impactos durante e apds o periodo de
pandemia.

Palavras-chave: Evasdo Académica, Censo da Educacdo Superior, Pandemia de COVID-19.



ABSTRACT

Academic dropout is a problem that affects universities in Brazil and around the world. Studies
show that this phenomenon is complex and may be due to social, personal, political, economic,
and academic factors. In Brazil, despite the expansion of access to higher education, driven by
government public policies in recent years, little attention is given to retention policies,
resulting in high rates of university dropouts. The objective of this study is to conduct a study
on dropout rates in undergraduate courses at Brazilian federal public universities from 2018 to
2023 and, to analyze separately the periods prior to the COVID-19 pandemic, from 2018 to
2019; during the pandemic, from 2020 to 2021; and after the pandemic, from 2022 to 2023, to
verify possible interferences that the public health emergency experienced in the country caused
in higher education. To assess the main variables related to dropout rates and the influence of
the COVID-19 pandemic on these academic indices, the methodology used was panel data
analysis, with a view to identifying relationships between specific groups of students, the health
crisis, and dropout rates. Microdata on higher education provided by the Anisio Teixeira
National Institute for Educational Studies and Research (INEP) were used. The results indicate
that female students under the age of 34 are less likely to drop out. The exception is students
under the age of 18, who are more likely to drop out. The analyses also indicate that the
pandemic is associated with an upward trend in dropout rates among older groups, those over
50 years of age, students enrolled in night courses, and those enrolled through family income-
based seat reservations. In contrast, students enrolled through affirmative action policies in
other categories, such as public school and disability, showed an association with a reduction
in academic dropout rates, with an even greater decrease in the period from 2020 to 2021.
Students enrolled through reserved spots based on ethnicity showed fluctuating behavior
throughout the period analyzed. The study also reveals that competition in undergraduate
courses has an inverse influence on dropout rates, as there is a large difference between courses
in different areas, with a tendency toward lower dropout rates in courses in the area of health
and well-being and higher tendencies in courses in the area of natural sciences, mathematics,
and statistics, especially during the pandemic period. In addition, the research showed that
courses in the Midwest, Northeast, and North regions had a greater effect on academic dropout
rates compared to the Southeast region, especially during the pandemic, which corroborates
structural inequalities in the Brazilian educational system. The southern region, in turn, reveals
greater problems in the period from 2022 to 2023, possibly indicating the effects of the post-
pandemic period, such as psychological impacts and increased social inequalities, which may
hinder students' integration into the university environment. Overall, the results indicate that
academic dropout rates were more severely impacted during and after the pandemic period.

Keywords: Academic Dropout, Higher Education Census, COVID-19 Pandemic.
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1. INTRODUCAO

A expansdao do acesso ao ensino superior publico no Brasil foi impulsionada pelo
governo brasileiro por meio do Programa de Apoio a Planos de Reestrutura¢ao e Expansao das
Universidades Federais (REUNI), criado em 2007 (REUNI, 2010). Na rede privada, os
investimentos foram por meio do Programa de Financiamento Estudantil (FIES) e do Programa
Universidade para Todos (PROUNI) criados em 1999 e 2005, respectivamente (Santos, Amaral
e Luz, 2023). Essa expansdo foi fomentada pela ideia de promover mais intensamente o
desenvolvimento e reduzir as desigualdades sociais do pais. De acordo com Rodrigues et al.
(2021), isso se justifica porque os avangos € as inovagdes tecnoldgicas, e também o crescimento
econdmico de um pais, demandam recursos humanos qualificados e investimento em educagao
em diversas areas do conhecimento, criando um circulo virtuoso para o desenvolvimento ¢ a

queda das desigualdades sociais € economicas.

De modo geral, as acdes que foram adotadas pelo Governo Federal, a partir de 2003, no
sentido de universalizar o acesso a educagdo superior, devem ser entendidas tendo como base
uma visdo de longo prazo. Essa democratizagdo do acesso teve como intuito a tentativa de
reversdao de um quadro historico, onde o acesso a universidade era marcadamente elitizado

(BRASIL, 2015).

Todas essas iniciativas do Governo, o aumento da oferta de cursos superiores a distancia
e as politicas de cotas vém exercendo papel importante, porém limitado na redistribui¢dao de
oportunidades (Barros, 2015). Sendo assim, o processo de universalizagdo da Educagao
Superior no Brasil apresenta inimeras fragilidades (Lima, 2014). Embora haja esfor¢os no
sentido de expandir o acesso, Rodrigues et al. (2021) esclarecem que o €xito desse proposito
ganha novos desafios quando se leva em consideragado os indices de evasdo. Por mais pressuroso
que sejam as politicas de acesso, mais importante ainda ¢ a concep¢ao e a implementagao de
politicas publicas de permanéncia do aluno na universidade, tendo em vista que o ingresso por
si s6 ndo traz os resultados educacionais esperados, bem como ndo promove a evolucao da

universalidade do ensino superior (Silva, 2022).

Por essa razdo a evasdo académica tem sido objeto de trabalhos e pesquisas no mundo
todo (Silva Filho et al., 2007). Esse fendmeno tem atraido a atencdo de pesquisadores e
formuladores de politicas, com vistas a melhoria dos indices institucionais, melhoria

pedagogica, economia nos gastos publicos, no ensino publico, e diminui¢do de prejuizos, no
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ensino privado. De acordo com Addison e Williams (2023), a reten¢@o de alunos ¢ uma grande
preocupacgdo para os administradores e o governo devido aos custos associados a evasdo

estudantil. Além de outros fatores politico-sociais.

Lopes et al. (2023) explicam que a evasdo na graduacao pode estar atrelada a fatores
demograficos, como idade e sexo, por exemplo; a fatores institucionais, como o ambiente, as
estruturas das instituicdes e a qualidade do ensino; a fatores psicoldgicos e individuais,
relacionados a motivacao pessoal e ao contexto social no qual o aluno esta inserido, além de
fatores politicos, relacionados aos investimentos e outras politicas publicas na educacao. Nesse
sentido, a evasdo académica ndo pode ser caracterizada como um "fracasso individual", pois,
conforme afirmam Shirasu e Arraes (2016), ela é resultado de uma das principais falhas

estruturais no sistema educacional brasileiro.

Vitelli e Fritsch (2016), em consonancia com outros autores, complementam, ainda, que
os fatores que interferem no fenomeno da evasdo possuem natureza diversificada, incluindo
fatores sociais (Spady, 1970; Teixeira, Mentges e Kampff, 2018; Tinto, 1975; Tinto, 1988;
Thomas, 2002), econdmicos (Araujo et al., 2023; Gomes e Hirata, 2022), de desempenho
(Tinto, 1975) e de escolha (Teixeira, Mentges e Kampff, 2018). Entretanto, existe uma escassez
de informacdes detalhadas sobre as metodologias e ferramentas usadas para calcular a evasao

nos estudos existentes, o que dificulta o entendimento preciso dos fatores envolvidos.

Ainda, ¢ importante frisar que a maior parte da oferta de cursos académicos ¢ feita pelas
universidades privadas. Em 2019, 75% alunos de graduacdo estavam matriculados no setor
privado (Almeida e Silva, 2022). De fato, existe no ensino superior brasileiro uma
predominancia quantitativa de cursos em instituicdes privadas, o que permite inferir que os
dados referentes aos alunos das institui¢des particulares afetam de forma decisiva os
indicadores globais do ensino superior brasileiro, inclusive a evasao (Silva Filho et al., 2007).
Nesse sentido, essa pesquisa se concentra em analisar a evasdo no ensino superior federal para
subsidiar medidas mais precisas quanto as politicas de gestdo publica propriamente, embora a
evasdo académica implique também em prejuizos pessoais, sociais e atraso no desenvolvimento
econdmico do pais (Araujo et al., 2023; Gomes e Hirata, 2022), o que também constituem, em

esséncia, problemas publicos.

Além disso, grande parte dos trabalhos académicos brasileiros sobre evasdo sao estudos

de caso, que se concentram em estados, instituigdes, cursos ou categorias especificas de
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estudantes (Adachi, 2009). Essa abordagem localizada dificulta a obtencdo de um panorama
nacional e totalizante (Coimbra, Silva e Costa, 2021). Um estudo especifico aponta que os
trabalhos encontrados no Brasil, até certo momento, analisam o problema da evasdo em
institui¢des especificas (Saccaro, Franga e Jacinto, 2019). Esse trabalho, por outro lado, se

atentar em trazer uma abordagem a nivel nacional.

1.1 0 PROBLEMA DE PESQUISA E SUA IMPORTANCIA

O abandono de cursos superiores nao ¢ uma realidade local, ¢ um assunto universal.
Sendo assim, a evasdo nas universidades tem se mostrado um problema recorrente em todo o
mundo (Corréa, Noronha e Miura, 2004; Santos, 2013; Silva Filho et al., 2007). Segundo Zhang
e Rangwala (2018) quase a metade dos estudantes universitarios nos Estados Unidos nao
concluem o curso de graduagdo em seis anos e 60% deles desistem nos primeiros dois anos de

estudo.

Essa andlise traz certa cumplicidade de comportamentos em algumas éareas de estudo,
sem, no entanto, deixar de reconhecer que existem diferencgas entre instituigdes de ensino e

peculiaridades socioecondmica e cultural em cada pais (Santos, 2013).

No Brasil, de acordo com os dados apresentados pelo Censo da Educagdo Superior
(INEP, 2021), a taxa de desisténcia do ensino superior, acumulada desde o ingresso em 2012,
foi de 59% no ano de 2021. Quando analisadas instituicdes publicas e privadas separadamente,
este indice cai para 48% nas estaduais e 55% na federais, ao passo que se eleva para 61% em
institui¢des privadas (INEP, 2021). No ano seguinte, o Censo da Educagdo Superior (INEP,
2022) mostrou que essa taxa permanecia praticamente a mesma: 58% de desisténcia acumulada
desde 2013 e, que quando separadas por rede de ensino, nas institui¢cdes privadas o indice de
abandono ¢ maior: 59% de desisténcia, contra 52% nas instituicdes publicas. Essa taxa de
desisténcia se trata da taxa acumulada no periodo de 10 anos em cada curso de ingresso, ou
seja, ¢ o acompanhamento da trajetoria dos estudantes nos cursos de graduagao que ingressaram

hal0 anos (INEP, 2022).

O fendmeno da evasdo pode ser decorrente de inimeras razoes. Os fatores académicos
e sociais podem ser considerados as principais causas para o abandono estudantil (Spady, 1970;

Teixeira, Mentges e Kampff, 2018; Tinto, 1975; Tinto, 1982; Tinto, 1988; Tinto, 1993; Thomas,



16

2002). Sendo assim, além de questdes de ordem pessoal, como expectativas com o curso e
condicdo financeira do aluno, aspectos institucionais relacionados a infraestrutura da
universidade e os métodos pedagdgicos também constituem motivos para a desisténcia da

graduacao (Mello et al., 2013).

Esse problema vem sendo discutido no Brasil e no mundo hé algumas décadas. Isso
reforca a importancia de se atentar para essa realidade complexa e de dificil solu¢do, uma vez
que ela traz impactos significativos para a sociedade, para as institui¢des de ensino e para o pais
(Cunha e Maia, 2025). Portanto, pode-se categorizar a evasdao académica como um problema
publico, os quais necessitam de medidas de politica publica. Clemente (2018) ressalta a
metafora de Secchi (2016) que diz, que o problema publico é como uma doenga, e a politica

publica ¢ um tratamento.

Isso reforca o qudo relevante ¢ o assunto porque, conforme afirmam Coimbra et al.
(2021), as politicas de combate a evasao, assim como quaisquer outras politicas publicas, devem
partir de um diagnoéstico ou de uma apreciagdo, onde se consideram os dados e as evidéncias

acerca do problema social.

O impacto da evasao atinge diversas esferas. Do ponto de vista pessoal, o abandono da
universidade pode gerar frustragdo, interrup¢ao de sonhos e metas pessoais, perda de tempo e
recursos investidos - ainda que tenha ingressado em curso de graduagdo publico - e, menores
oportunidades profissionais (Pinheiro, Ribeiro e Fernandes, 2023), podendo perder o acesso a
empregos qualificados e mais bem remunerados. Ademais, Sachuck, Takahashi e Augusto

(2008) afirmam que a qualificacdo capacita o trabalhador a operar a partir de novas tecnologias.

Por outro lado, com a evasdo dos alunos, as instituigdes publicas de ensino superior
perdem recursos financeiros, afetando seu planejamento or¢gamentario. Além disso, conforme
dizem Pinheiro, Ribeiro e Fernandes (2023) e Silva Filho ef al. (2007), a ineficiéncia no uso de
recursos publicos se da em consequéncia do gasto que cada estudante gerou pelo tempo que
esteve matriculado, mas nao concluiu, ndo gerou retorno, comprometendo os indicadores de

gestao.

Para além dessas andlises, ha os prejuizos sociais € econdmicos que muitas vezes nao
sdo percebidos pelos cidaddos. A redu¢do de capital humano qualificado no mercado de
trabalho e a baixa produtividade e inovacao tecnoldgica provocam atraso no desenvolvimento

social e econdmico do pais, gerando desigualdade (Araujo et al., 2023; Gomes e Hirata, 2022).
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Além do que, h4d um baixo retorno sobre o investimento publico, reduzindo os efeitos positivos

das politicas governamentais de acesso ao ensino superior, como explicam Aratjo et al. (2023).

De modo geral, pode-se afirmar que o Brasil avangou em relacao ao acesso a educagao
superior, mas que pouca aten¢do foi dada a questdo da permanéncia. Por isso ¢ de grande
relevancia o desenvolvimento de estudos que permitam identificar com maior precisao os
fatores que levam os estudantes ao abandono do ensino superior (Nierotka, Salata e Martins,

2023).

Assim sendo, o estudo sobre a evasdo académica e os fatores que levam a esse
comportamento se mostra relevante, uma vez que se trata de um assunto de interesse da

sociedade e do governo, ja que repercute em questdes sociais € em gasto publico.

E observavel, pelo contexto acima apresentado, que a pesquisa pode ser pertinente, que
pode contribuir para a formulagao de politicas publicas acerca da evasao, trazendo a luz uma

visdo mais clara para a gestdo publica, de como se comporta a evasio académica no Brasil.

Diante dessa realidade, este trabalho buscar discutir o seguinte questionamento
relacionado ao abandono académico no Brasil: quais as principais variaveis determinantes
da evasao a nivel de cursos de graduac¢io nas universidades federais no periodo de 2018 a

2023?

1.2 OBJETIVO GERAL

O objetivo deste trabalho ¢ avaliar as principais variaveis determinantes na evasao
académica no Brasil no periodo de 2018 a 2023, em relacdo aos cursos presenciais de graduacao

das universidades federais.

Para isso, propde-se realizar um estudo sobre evasdo no ensino superior baseado nos
dados do Instituto Nacional de Estudos e Pesquisas Educacionais Anisio Teixeira (INEP),
abordando andlises baseadas nas areas gerais do conhecimento e na concorréncia, além de
outros parametros sociodemograficos, como idade, género, politica de reserva de vagas, turno
e regides geograficas, verificando as diferencas entre os periodos antes (2018-2019), durante

(2020-2021) e apos a pandemia de COVID-19 (2022-2023).
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A pesquisa adota uma abordagem quantitativa, utilizando andlise de regressdo multipla

com dados em painel.

1.3 OBJETIVOS ESPECIFICOS

Os objetivos especificos do trabalho sao:

e Analisar se existe correlacdo entre taxas de evasdo e a relagdo candidatos/vaga dos
cursos de graduacao.

e Analisar as areas dos cursos de graduagdo que sdo mais suscetiveis a evasao.

e Analisar se o turno do curso interfere nos indices de evasao.

e Analisar se a evasdo se apresenta de forma diversa de acordo com a regido geografica
do pais.

e Analisar se as caracteristicas sociais como género e idade sdo fatores que podem
influenciar os indices de evasdo académica.

e Analisar se discentes que ingressam por meio de reserva de vagas (conhecidas como
cotas) tém maior propensdo a evasao.

e Analisar a possivel influéncia da pandemia da doencga por coronavirus 2019 (COVID-

19) em relacdo ao abandono do ensino superior, trazendo uma perspectiva dos anos de

2018 a 2023.

1.4 HIPOTESES

r

A evasdo no ensino superior ¢ um fendomeno multifatorial associado a varidveis
académicas, institucionais, socioecondmicas e contextuais, que afetam diretamente a
permanéncia e conclusdo nos cursos (Gomes e Hirata, 2022; Barros, 2022; Feitosa, 2016).
Estudos indicam que fatores como seletividade no ingresso, area do conhecimento, turno de
oferta, regido geografica e perfil sociodemografico influenciam significativamente os indices
de evasdo. Além disso, eventos conjunturais como a pandemia da COVID-19 alteraram

substancialmente a dinamica de permanéncia estudantil (Souza et al., 2022).

Tendo em vista os objetivos especificos delineados e a literatura que trata dos

determinantes da evasao no ensino superior, as hipoteses de pesquisa a seguir sao investigadas
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ao longo desse trabalho. Tais hipdteses buscam orientar a investigacdo empirica, permitindo
testar, por meio de andlise estatistica, possiveis associacdes e diferencas entre pardmetros

académicos e sociodemograficos dentro do contexto pandémico.

Hi: Cursos de graduacdo com maior relacdo candidatos/vaga apresentam menores taxas de

evasdo, em razdo de um perfil de ingresso mais competitivo € motivado.

H»: Cursos das areas de Licenciaturas e de Ciéncias Exatas, como Matematica e Estatistica,

apresentam maiores indices de evasdo em comparagdo a cursos da area de Saude.

Hs: Cursos ofertados no turno noturno apresentam maiores taxas de evasao em relacao aos

cursos diurnos, devido a maior sobreposi¢ao com atividades laborais.

Ha: A taxa de evasdo apresenta variagdo significativa entre as regides geograficas do Brasil,

sendo mais elevada nas regides Norte e Nordeste.

Hs: Estudantes do sexo masculino apresentam maior probabilidade de evasdo em cursos de

graduacao.
He: Estudantes mais velhos apresentam maior propensao a evasao no periodo pandémico.

H7: Estudantes de baixa renda sofreram mais impactos durante a pandemia impactando a

evasao.

Hs: As taxas de evasdo no ensino superior aumentaram durante os anos de 2020 e 2021 em

comparagao ao periodo pré-pandemia (2018-2019).

1.5 ORGANIZACAO DO TEXTO

O trabalho foi organizado em cinco capitulos: o primeiro discorre sobre a introdu¢ao do
assunto estudado trazendo uma contextualizagdo, seguida de problema de pesquisa,
justificativa, e objetivos propostos. O segundo capitulo apresenta a revisao de literatura. O

terceiro descreve a metodologia utilizada e o modelo econométrico adotado. No quarto capitulo
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sdo apresentadas as andlises obtidas no estudo. E por fim, o quinto capitulo traz as

consideragdes finais.

2. REVISAO DE LITERATURA

Nesse capitulo sdo abordadas revisdes sobre a evasao académica sob as perspectivas
conceituais encontradas na literatura, atravessando constatagdes sobre fatores determinantes de
acordo com abordagens de autores nacionais e internacionais que subsidiardo as analises
futuras. Apresentando também alguns métodos de célculo de evasdo. O capitulo faz, ainda, um
recorte sobre a evasdo académica e a pandemia de Covid-19 trazendo algumas normativas
publicadas a época para propor medidas emergenciais de enfrentamento no que tange a

educacao.

2.1 A EVASAO NO ENSINO SUPERIOR

Inicialmente, o termo “evasdo académica” requer uma defini¢do sobre seu conceito,

visto que pode ser interpretado de formas diferentes na literatura.

Nesse sentido, Tinto (1975) se atenta a dificuldade de pesquisadores diferenciarem o
que se chama “fracassos académicos” (saida involuntdria) dos abandonos voluntarios. Ou
também as evasdes definitivas daquelas temporarias. Ou ainda, a dificuldade em separar o

conceito de abandono académico das transferéncias entre instituigdes.

As autoras Abbad, Carvalho e Zerbini (2006), sob uma 6tica mais genérica, apontam
para a evasao como a desisténcia definitiva do aluno em qualquer etapa do curso. Ainda nesse
sentido, Cardoso (2008) entende que a evasdo académica se refere aos alunos que sairam da

universidade sem a conclusdo do curso e sem formalizar transferéncia para outra universidade.

Vitelli e Fritsch (2016) explicam que a evasdo no ensino superior pode ser analisada em
diferentes niveis de granularidade: na disciplina, quando hé& reprovagdao por falta ou
trancamento; no curso, quando o estudante se desliga dele por abandono, desisténcia,

transferéncia, mudanca interna ou exclusdo por normas; na instituicdo, quando perde totalmente
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o vinculo com a universidade ou faculdade em que estava matriculado; e no sistema, quando

abandona, temporaria ou definitivamente, o ensino superior como um todo.

Nos estudos de Adachi (2009) a autora considera como evadidos os casos de estudantes
desligados dos cursos tanto por solicitacao da instituigdo quanto por solicitagao do estudante.
Dessa forma, entende a evasdo como desisténcia voluntaria ou involuntaria. Para as mudancas
de vinculo por transferéncia interna (por meio dos processos de reopg¢ao de curso, de turno ou
de grau académico) todos sdo interpretados como evadidos. A autora explica, ainda, que a
reopg¢ao depende da existéncia de outras vagas, desta maneira a ocupagao de determinado lugar

em um curso foi precedida por um desligamento de estudante (Adachi, 2009).

Para Silva Filho et al. (2007) a evasdo ¢ vista como o numero de estudantes que
ingressou em um curso, mas nao obteve o diploma ao final de um tempo. De modo semelhante,
este estudo adota a abordagem de Adachi (2009) e Silva Filho ef al. (2007), e reconhece que
qualquer vaga ocupada que nao levou a diplomacao ¢ entendida como evasdo, seja por

jubilamento, desisténcia voluntaria, transferéncia externa, reopcao etc.

Partindo da abordagem conceitual, a busca pela definicao de fatores que determinam a
evasdao no ensino superior tem despertado a aten¢do de pesquisadores e administradores
publicos de todo o mundo. Ha algumas décadas o abandono dos cursos de graduacao tem sido
alvo de estudos para tentar entender este fendmeno. A compreensao de suas causas ¢ objeto de
muitos trabalhos e pesquisas educacionais (Samasonok, Kamienas e JuSkeviciene, 2023; Silva

etal.,2022).

No contexto internacional, Behr et al. (2020) levantam trés dimensdes de fatores
associados a evasdo: nivel nacional, relacionados aos tipos de cursos e as desigualdades
socioecondmicas; nivel institucional, no que tange as condigdes fisicas € administrativas da
instituicdo e a relacdo com os docentes; e nivel individual, determinados por fatores

demograficos e por motivagdo pessoal.

Sendo assim, a desmotivacdo dos estudantes universitarios para concluir os cursos de
graduacado podem ser diversos. Nesse sentido, pode haver desisténcia em fun¢do da necessidade
de trabalhar, motivados por razdes financeiras, problemas institucionais, problemas pessoais ou

circunstancias relacionadas a familia.
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Segundo Mello et al. (2013), os fatores para evasao sdo divididos em internos e externos.
Desse modo, tanto os métodos didaticos pedagogicos e a infraestrutura da universidade, quanto
as questoes de ordem pessoal, como a realidade financeira ou a expectativa com o curso

escolhido, sao agentes capazes de influenciar na desisténcia.

Tinto (1975) faz um paralelo da evasao e a relacdo com fatores externos, fatores pessoais
e o nivel de integracdo social e académica. Segundo o autor, a decisdo de permanecer ou
abandonar o ensino superior resulta de um processo dinamico de interacao entre o estudante e
a institui¢do, no qual se entrelagam fatores pessoais, como expectativas € motivagdes proprias,
e fatores externos, como pressdes econdmicas, obrigagdes profissionais e domésticas e eventos
da vida cotidiana. Esses elementos influenciam diretamente a forma como o aluno se integra ao
ambiente académico e social: no plano académico, a qualidade das interagdes com docentes, o
desempenho nas disciplinas e o envolvimento intelectual; no plano social, as relagdes com

colegas, a participagdo em grupos e o sentimento de pertencimento (Tinto, 1975).

Assim, pode-se dizer o abandono estudantil ¢ proveniente de fatores académicos e
sociais (Spady, 1970; Teixeira, Mentges e Kampff, 2018; Tinto, 1975; Tinto, 1982; Tinto, 1988;
Tinto, 1993; Thomas, 2002). De acordo com Tinto (1975), quanto maior o grau de integragao
nessas duas dimensdes, maior a probabilidade de o estudante persistir. Nesse sentido, os
sistemas académicos e sociais das universidades constituem estruturas importantes nos

processos de evasao de alunos e devem ser estudados (Spady, 1970).

Em uma pesquisa feita na Universidade Federal do Ceard (UFC) em relagdo a evasao
nos anos de 1999 e 2000, Andriola et al. (2006) constataram que dentre os principais motivos
para a evasao, encontram-se o baixo conhecimento sobre o curso no momento de ingresso, a

desmotivacdo com os estudos e a precariedade das condi¢des fisicas das instituicdes.

Por outro lado, a deficiéncia na qualidade do ensino bésico e médio permitem que alunos
cheguem ao ensino superior com preparo insuficiente para conseguir manter o curso. Dessa
forma, o baixo desempenho escolar pode estar intimamente relacionado ao desligamento do
aluno por abandono involuntario, mas nao a forma de desisténcia voluntaria (Tinto, 1975). Para
Tinto (1975) e Pietras (2010), a saida voluntaria parece estar mais relacionada a falta de
congruéncia entre o individuo e o clima intelectual da institui¢do, assim como a relagdo com os
pares. Nesse sentido, as instituigdes de ensino maiores, ao fornecerem uma maior diversidade

de culturas estudantis e docentes e, portanto, levarem a uma maior probabilidade de
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correspondéncia social e intelectual, parecem reduzir a taxa de evasao de seus alunos (Tinto,

1975).

Kehm et al. (2019) constataram que o interesse pelo assunto estudado, o esforco para
aprendizagem autodirigida e a possibilidade de conseguir um emprego no futuro constituem
elementos essenciais para motivar a continuidade no ensino superior. Contudo, a falta de
conexdo entre as expectativas dos jovens com relacdo ao mercado de trabalho pode tornar a
trajetoria académica desmotivante. Os jovens sdo delimitados pelo imediatismo, tornando a

permanéncia em um curso superior com duragdo de alguns anos um tanto quanto ardua.

Em outra perspectiva, foi feito um estudo na Universidade do Estado do Rio de Janeiro
(UERJ) sobre o ingresso por meio de politicas de a¢des afirmativas, analisando a progressao de
estudantes cotistas e ndo cotistas ingressantes em 2005 até o ano de 2011. O autor Mendes
Junior (2014) constatou que, neste grupo, os alunos cotistas apresentaram maiores taxas de
graduacdo e menores taxas de evasdo. Ele acredita que esses alunos tendem a ter um maior

senso de valor ao curso, apesar de apresentarem coeficientes de rendimento inferiores.

J& por uma abordagem econdmica, o abandono académico, de acordo com Silva Filho
et al. (2007), afeta todos os sistemas educacionais, causando desperdicios financeiros. A evasao
no ensino superior esta presente em instituigdes publicas e privadas. No setor privado, resulta
em perdas de receitas e, no setor publico, caracteriza-se por recursos publicos sem o devido

retorno (Silva Filho et al., 2007).

Isso ¢ identificado como ineficiéncia no gasto dos recursos publicos, visto que as
universidades mantém a mesma estrutura projetada para atender a um nimero de estudantes
maior do que aquele efetivamente atendido, ou seja, a universidade falha em cumprir a missao
de formar pessoas que contribuam com a sociedade, o progresso e o desenvolvimento da nagao

(Cardoso e Nagai, 2019).

Gomes e Hirata (2022) explicam que o investimento realizado pela sociedade na
educagdo superior ¢ desperdicado a cada aluno que evade, uma vez que grande parte dos
estudantes de nivel superior € financiada pelo setor publico de alguma forma, seja pela

universidade publica, seja por meio de financiamento das mensalidades no setor privado.

Ainda no ambito publico, ¢ relevante relembrar que a ampliagdo do acesso a educagdo

superior no Brasil buscou alcangar as metas definidas pelo governo. Essa tentativa foi valida
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no sentido de que a participagdo dos jovens na educacao superior ¢ fundamental para estimular
a inovacdo e o desenvolvimento econdmico e tecnoldgico, garantir os niveis adequados de
producao de bens e servigos especializados e favorecer a promogao da justiga social (Junior et
al., 2019; Gomes e Hirata, 2022). Todavia, promover a entrada na universidade ndo garante
esses resultados se ndo houver uma politica que forneca condi¢des de permanéncia dos
estudantes até a sua conclusao (Silva, 2022; Junior et al., 2019). Nesse sentido, a compreensao

aprofundada da evasao ¢ fundamental para entender o fendmeno que afeta a educacao superior.

De forma geral, os principais motivos que fomentam a necessidade de um aluno
abandonar a graduacao sao falta de motivagao dos alunos e professores, problemas pessoais e
socioeconOmicos, insatisfacdo com o curso/institui¢ao, problemas de aprendizagem associados
com metodologias de ensino, restrigdes do mercado de trabalho, nivel de conhecimento prévio

a graduacdo, desconhecimento sobre o curso, entre outros (Kantorski ez al., 2016).

De acordo com Silva e Roman (2021) ¢é preciso identificar as caracteristicas
apresentadas por grupos de alunos que estdo em risco de deser¢cdo com o intuito de auxiliar as
universidades a adotarem medidas mais assertivas, uma vez que os estudos de evasdo
constituem um suporte importante para os processos de avaliacdo institucional (Corréa,

Noronha e Miura, 2004).

Rodrigues (2012) explica que, por mais que a evasao possa existir devido a problemas
de ordem pessoal, o importante ¢ que o aluno ndo abandone o curso por motivo que poderia ser

evitado por parte da institui¢do, sobretudo a publica.

Cardoso e Nagai (2019) salientam que, com os altos indices de evasdo, as universidades
publicas falham em cumprir o papel de formar pessoas que contribuam com progresso da
sociedade, tornando-se ineficientes no processo ensino-aprendizagem. Além disso, a sociedade
de uma forma geral também acaba perdendo em cidadania e formacgao de capital social. Dessa
forma, identificar caracteristicas de ordem académica, social e econdmica por tras da evasao

pode auxiliar os gestores publicos na formulagdo de politicas publicas para reverter esse quadro.
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2.2 METODOS DE CALCULO DA EVASAO

O calculo da evasdo pode ser encontrado na literatura cientifica por meio de abordagens

diversas. Os pesquisadores tendem a adotar um método que mais se adequa ao seu trabalho.

No ano de 1995 foi instituida a Comissao Especial de Estudos sobre Evasdo atrelada ao
Ministério da Educacao (MEC) que contou com o apoio das universidades para a formulagdo
de um relatério que abordasse as causas gerais e especificas do fendmeno evasao, e apresentasse
sugestdes para minimizar tais indices (ANDIFES, 1996). Nesse trabalho, a evasio ¢
considerada a partir de uma série historica de dados sobre uma geracao de discentes ingressantes
e o tempo maximo de integralizacdo. No relatorio fica identificado como evadidos os alunos
que nao se diplomaram no periodo do curso e que ndo estdo mais vinculados (ANDIFES, 1996),
de acordo com o célculo (1) a seguir, definido pela Comissao:

N;— Ng—N;
N;

E=| |x100 (1)

Onde:

E = Percentual de evadidos;

Ni = Numero de ingressantes no ano-base;
Ng = Numero de diplomados;

N: = Numero de retidos;

Por outro lado, Adachi (2009) adota a férmula (2) utilizada para o célculo da evasdo nos
cursos de graduacdo da Universidade Federal de Minas Gerais (UFMG), onde considera-se o
nimero de ingressantes menos o numero de diplomados, dividido pelo nimero de ingressantes,

em valores percentuais:
E = [ x100 (2)

Onde:
E = Percentual de evadidos;

Ni = Numero de ingressantes no ano-base;



26

Ng = Numero de diplomados;

Um dos métodos de calculo de evasdo muito difundido € o de Silva Filho et al. (2007)
et al. (2007). Em nota de esclarecimentos metodologicos sobre os calculos de evasdo, Silva
Filho e Lobo (2012) definem que ¢ possivel se fazer os célculos baseados na evasao por
institui¢des de ensino superior (IES), retirando-se do célculo os ingressantes oriundos de
transferéncias entre IES, ou entre cursos na mesma instituigdo. Por outro lado, também ¢
possivel calcular a evasao utilizando informagdes gerais de todo o sistema, como se apresentam

os dados no INEP.

A equacdo (3) de Silva Filho et al. 2007 foi o método de célculo adotado neste trabalho.
Primeiramente, pelo formato de dados disponiveis, que sdo as informagdes gerais de todo o
sistema educacional no Brasil apresentados pelo INEP. Além disso, ¢ considerado um célculo
adequado devido a capacidade de medir a perda de alunos de um ano para o outro em relagao

ao total de alunos que, potencialmente, deveriam se matricular, uma vez que nao concluiram o

curso (Silva Filho e Lobo, 2012).

Assim sendo, Silva Filho et al. (2007) utilizam como célculo bésico da evasdo a
comparagdo entre o numero de alunos que estavam matriculados num determinado ano,
subtraidos os concluintes, com a quantidade de alunos matriculados no ano seguinte,
subtraindo-se deste Ultimo os ingressantes desse ano. Dessa forma, ¢ possivel medir a perda de
alunos de um ano para outro, o que se entende por evasao anual (Silva Filho ef al., 2007),

conforme a equagao (3):
Mp—Iy
En =1- m] x100 (3)

Onde:

E = Percentual de evadidos;
M = Numero de matriculados;
I = Numero de ingressantes;
C = Numero de concluintes;

n = Ano do estudo;

n-1 = Ano anterior.
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Hoed (2016) explica que a maioria dos estudos de Silva Filho ef al. (2007) sobre evasao
académica lida com dados agregados, ndo sendo possivel a analise por uma coorte em que se
acompanha individualmente os discentes, uma vez que os dados do INEP disponibilizam

informacodes totalizadas de matriculados, concluintes e ingressantes.

Essa metodologia de célculo foi amplamente adotada por pesquisadores sobre evasio
académica. Dentre os principais autores que utilizaram o calculo de evasao de Silva Filho et al.
(2007) destacam-se os trabalhos publicados de Pinheiro et al. (2023), Faustino-Ferber e Martins
(2022) Coimbra et al. (2021), Hoed (2016), Santos (2016), Gerab (2016) e Fialho (2014).

Ao todo, o trabalho entitulado como “A Evasdo no Ensino Superior Brasileiro” (Silva
Filho et al., 2007), onde foi langada a metodologia de calculo utilizada nesta pesquisa, obteve
até o momento 1025 citagdes no Google Scholar e 75 na Scopus. Esses nimeros mostram a
relevancia e aceitagdo do método proposto pelos autores para o calculo da evasao em outros

trabalhos académicos.

2.3 A PANDEMIA DE COVID-19

A pandemia de COVID-19 foi um marco historico para o Brasil e o mundo em diversos
aspectos. Costa e Silva (2024) afirmam que a crise ocasionada pela pandemia teve repercussoes
ndo apenas no sistema de saide, mas também nos ambitos social, econdmico, cultural,

educacional e politico.

No ano de 2020, aproximadamente um més apods ser declarada a situacdo emergencial
de satde publica em decorréncia da COVID-19 no Brasil (Brasil, 2020a), foi instituido o
Comité Operativo de Emergéncia do Ministério da Educacao (COE-MEC) (Brasil, 2020b) para
propor medidas de enfrentamento no que tange a educacdo. A partir dele foram publicadas a
Portaria n°® 343/2020, que foi alterada pelas Portarias n® 345/2020 e n°® 395/2020, ¢ a Medida
Provisoria n® 934/2020, onde dispunham sobre a substitui¢ao de aulas presenciais por aulas
remotas, utilizando meios digitais, a fim de evitar o contato social (Brasil, 2020c; Brasil,
2020d). Além disso, essa normativas flexibilizavam os dias letivos, as horas-aula e o calendario

de férias das instituigdes (Brasil, 2020c; Brasil, 2020d).
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A pandemia de COVID-19 afetou mais de 1,6 bilhdo de estudantes de todas as idades.
Isso representa cerca de 94% da populacdo estudantil mundial (UNESCO, 2022). Em nota, o
chefe da secdo de Saude e Educacdo da UNESCO, Christopher Castle, a especialista de
Programas, IIEP- UNESCO, Leonora MacEwen ¢ a especialista associada de Programas, IIEP-
UNESCO, Thalia Séguin, afirmam que a pandemia de COVID-19 possivelmente ndo serd a
ultima crise enfrentada pelo mundo, e que os sistemas educacionais necessitam se preparar para

adaptar-se e recuperar-se, tornando-se mais fortes e equitativos (UNESCO, 2022).

Diante do contexto pandémico, manter-se frequente e ativo nas escolas e universidades
se revelou um desafio para muitos estudantes, seja pelas limitacdes econOmicas, pela
dificuldade de adaptagdo ao formato on-line das aulas, ou ainda pelas dificuldades psicoldgicas

e emocionais associadas ao isolamento social (Aristovnik et al., 2021).

Gusso et al. (2020) afirmam que, embora ndo seja possivel evidenciar os efeitos do
ensino emergencial remoto (a época), ja era possivel perceber consequéncias ja com o fim do
primeiro semestre académico afetado pela pandemia, como o aumento da probabilidade de

evasdo do ensino superior.

Apbs esse periodo, outros estudos apontaram para efeitos mais evidentes. Em relagdo a
saude mental, Araujo et al. (2023) afirmam que esse problema foi indicado como o maior
motivo para evasdo durante a pandemia. Além disso, de acordo com esses autores, as
responsabilidades relacionadas ao trabalho e ao contexto familiar, especialmente para as
mulheres como o cuidado com filhos ou parentes mais velhos, indicaram fortes correlagdes com

o abandono académico (Araujo et al., 2023).

J4 os autores Martinez-Libano e Yeomans-Cabrera (2023) explicam que o desempenho
académico prejudicado durante a pandemia e o perfil financeiro fragilizado pela instabilidade
econdmica foram identificados como principais preditores do risco de evasdo. Chagas (2019)
afirma que o baixo desempenho académico, especialmente nos anos iniciais do curso, ¢ um
fator significativo de evasdo, sendo muitas vezes um sintoma de distanciamento do aluno em

relacdo ao curso.

Além disso, a implementagdo do ensino remoto emergencial por meio de plataformas
digitais ndo favoreceu o engajamento dos alunos, que foram pegos de surpresa por esse modelo

(Faria, 2022). Faria (2022) afirma, ainda, que a falta de condi¢gdes minimas impostas para o
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ensino remoto, como dificuldades no uso de meios digitais, causou desmotivagdo com o

andamento dos cursos.

De modo geral, a pandemia evidenciou vulnerabilidades existentes na sociedade em
suas varias dimensodes, com repercussoes psicoldgicas e sociais que perpassaram as questoes
educacionais (Barros, 2022). As literaturas indicam que a pandemia de COVID-19 teve um
impacto significativo na evasdo no ensino superior, tanto ao exacerbar vulnerabilidades

existentes quanto ao introduzir novos desafios para os estudantes e instituigdes.

3. METODOLOGIA

A metodologia de estudo empregada explica como os dados foram obtidos, tratados e
analisados. Trata-se de uma pesquisa com abordagem predominantemente quantitativa, com
aplicagdo de técnicas estatisticas. Os estudos apresentados no capitulo de discussdo e analise
dos resultados foram realizados a partir do tratamento dos microdados sobre a educagdo

superior no Brasil dos anos de 2017 a 2023, fornecidos pelo INEP.

Para analisar as possiveis relagdes de correlagdo entre a evasdo académica e fatores
sociodemograficos foi utilizado um conjunto de varidveis determinadas com base na revisao de
literatura, adaptando-se os modelos e calculos ja utilizados, seguindo a metodologia de
Regressdo com Dados em Painel, técnica adequada para tratamento de dados longitudinais

(Gujarati e Poter, 2008).

Para cada censo, de 2017 a 2023, ¢ disponibilizado pelo INEP um arquivo com os
microdados em formato .csv (Comma-Separated Values) com informacdes sobre os cursos
superiores e outro sobre as institui¢des de ensino superior (IES). E fornecido também um
arquivo em formato .pdf (Portable Document Format) denominado ‘“leia-me” trazendo
instrucdes fundamentais para a correta extragdo e manipulacdo dos dados. Além disso, sdao
disponibilizados 2 anexos: um arquivo em formato .pdf (Portable Document Format) contendo
os questionarios utilizados no censo da educacao superior para obtencao dos dados, o qual ndao
foi utilizado por ndo se aplicar a esse estudo, e outro anexo em .xlsx (Excel) contendo o
dicionario dos dados, onde ¢ possivel visualizar com clareza todas as varidveis disponiveis e

uma descricao breve sobre cada uma delas.



30

Os microdados sobre a educacdo superior em 2024 nao foram disponibilizados, pois até
a data deste estudo, ainda estava em periodo de coleta de dados pelo Censo da Educagao

Superior (INEP, 2025).

Para os estudos estatisticos foi utilizado o software Stata®, versdo 16.1 SE.

3.1 MICRODADOS DO INEP SOBRE A EDUCACAO SUPERIOR NO
BRASIL

O Instituto Nacional de Estudos e Pesquisas Educacionais Anisio Teixeira (INEP) ¢ uma
organizagdo criada em 1937 sob a denominac¢do de “Instituto Nacional de Pedagogia”, e
transformado em autarquia federal vinculada ao Ministério da Educagdo (MEC) em 1997, ¢é o
orgao federal responsavel pelas evidéncias educacionais e atua em trés esferas: avaliagdes e
exames educacionais; pesquisas estatisticas e indicadores educacionais; e gestdo do

conhecimento e estudos (INEP, 2025).

Os microdados fornecidos pelo INEP reunem um conjunto de informagdes detalhadas
relacionadas as pesquisas, aos exames e avaliagdes do Instituto (INEP, 2025). Como ferramenta
de transparéncia, fornecem um amplo panorama da educacgdo brasileira, fomentando um grande
acervo de dados sobre a educagdo superior no pais. Sao uma fonte segura e eficaz de obtengao

de dados, acessiveis aos pesquisadores, estudantes, gestores e sociedade em geral (INEP, 2023).

Tendo em vista o atendimento as normas previstas na Lei Geral de Prote¢ao de Dados
(LGPD) —Lein® 13.709, de 14 de agosto de 2018, os arquivos contendo os microdados do INEP
estdo passando por uma reestruturacdo para suprimir a possibilidade de qualquer tipo de
identificacao de pessoas (INEP, 2025), sendo assim, os dados disponibilizados se resumem as

Institui¢des de Ensino Superior (IES) e aos cursos.

O INEP classifica os cursos de graduacao e sequenciais de acordo com a Classificacio
Internacional Normalizada da Educacdo (CINE) da Organizagdo das Nacdes Unidas para a
Educagao, a Ciéncia e a Cultura (UNESCO) apresentada no anexo I do documento Diciondrio
de Dados (INEP, 2023). De acordo com o site do INEP (2025), a CINE tem por referéncia a
metodologia Fields of Education and Training 2013 (ISCED-F 2013), com adequagdes a

realidade educacional brasileira. A ISCED ¢ produzida pelo Instituto de Estatisticas da
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UNESCO com a finalidade de reunir, compilar e analisar estatisticas educacionais comparaveis
com as de outros paises, regides e estados, e que possibilita ordenar cursos por niveis de ensino

e areas de formagao (INEP, 2025).

De acordo com o CINE (2018), o uso de uma metodologia reconhecida
internacionalmente permite que as estatisticas geradas sejam mais fidedignas, pois sdo
formuladas a partir de uma metodologia de classificagdo comum, baseada em terminologia
padronizada, conceitos, definicdes, métodos de tabulacao e classificagdo. Para Hoed (2016) a
aplicacdo de padroes de classificagdo como o da ISCED ¢ relevante porque permite comparar

dados estatisticos nacionais com 0s internacionais.

Dessa forma, o INEP (2017; INEP, 2018; 2019; 2020; INEP, 2021) distribui os 5075
cursos superiores em 11 areas gerais, 35 areas especificas e 84 areas detalhadas, conforme a
taxonomia apresentada no Error! Reference source not found.. Contudo, existem cursos de
mesmo nome registrados com codigos diferentes no banco de dados. Sendo assim, o namero
efetivo de cursos é de 1462. Neste estudo, serdo abordadas analises sobre evasdo baseadas nas
areas gerais do conhecimento, além de outros parametros sociodemograficos e académicos,
como género, idade, politica de reserva de vagas, regido geografica, turno e concorréncia.

Quadro 1- Classificacdo das dreas gerais, areas especificas e dreas detalhadas, conforme Classifica¢ao
Internacional Normalizada da Educacao CINE/UNESCO

Areas gerais, especificas e detalhadas, conforme Classificaciio Internacional Normalizada | Niumero de
da Educacao CINE/UNESCO cursos
Engenharia, produgio e construgio 788
Arquitetura e construgio 151
Arquitetura e planejamento urbano 57
Engenharia civil e construg@o 94
Engenharia e profissoes correlatas 431
Eletricidade e energia 84
Eletronica e automagao 105
Engenharia mecéanica e metalurgia 83
Engenharia quimica e de processos 61
Tecnologia de protecdo ambiental 82
Veiculos a motor, constru¢do naval, aeronautica, ferroviaria e metroviaria 15
Engenharia e profissdes correlatas sem defini¢éo precisa 1
Producio e processamento 202
Materiais 29
Mineragédo e extracdao 30
Processamento de alimentos 61
Produgdo e processos de fabricac@o 79
Téxteis (vestuario, calgados e couro) 3
Programas interdisciplinares abrangendo engenharia, producio e construcio 4
Programas interdisciplinares abrangendo engenharia, produgdo e constru¢ao 4
Negécios, administracio e direito 358
Direito 73
Direito 73
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Negocios e administracio 283
Contabilidade e tributagio 70
Gestdo e administragido 159
Gestao comercial 3
Secretariado e trabalhos de escritorio 11
Marketing e propaganda 37
Finangas, bancos € seguros 3
Programas interdisciplinares abrangendo negécios, administracéo e direito 2
Programas interdisciplinares abrangendo negocios, administragdo e direito 2
Ciéncias sociais, comunicacio e informacio 406
Ciéncias sociais e comportamentais 270
Economia 64
Ciéncias sociais e politicas 150
Psicologia 56
Comunicagao e informacgio 122
Ciéncia da informag@o e museologia 58
Comunicagdo e reportagem 64
Programas interdisciplinares abrangendo ciéncias sociais, comunicacio e informacio 14
Programas interdisciplinares abrangendo ciéncias sociais, comunicagio e informagao 14
Educacgao 1463
Educacao 1441
Formagdo de professores sem areas especificas 159
Formagio de professores em areas especificas (exceto Letras) 966
Formagdo de professores de letras 314
Formagio de professores de educagao infantil 1
Ciéncia da educagio 1
Programas interdisciplinares abrangendo educagio 22
Programas interdisciplinares abrangendo educacao 22
Satide e bem-estar 490
Bem-estar 43
Servigo social 42
Assisténcia a idosos e a deficientes 1
Satde 438
Medicina 81
Enfermagem 74
Promocao, prevengao, terapia e reabilitacdo 159
Odontologia 32
Farmacia 50
Tecnologia de diagnéstico e tratamento médico 26
Medicina e terapia tradicional e complementar 2
Saude publica e saude coletiva 14
Programas interdisciplinares abrangendo saiide e bem-estar 9
Programas interdisciplinares abrangendo satide e bem-estar 9
Agricultura, silvicultura, pesca e veterinaria 299
Agricultura 176
Producdo agricola, agropecudria e zootecnia 176
Silvicultura 43
Silvicultura 43
Veterinaria 47
Veterinaria 47
Pesca 28
Pesca 28
Programas interdisciplinares abrangendo agricultura, silvicultura, pesca e veterinaria 5
Programas interdisciplinares abrangendo agricultura, silvicultura, pesca e veterinaria 5
Ciéncias naturais, matematica e estatistica 443
Ciéncias fisicas 180

Ciéncias da terra

55
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Quimica 76
Fisica 49
Matematica e estatistica 89
Estatistica 36
Matematica 53
Ciéncias biolégicas e correlatas 110
Biologia 81
Bioquimica e biotecnologia 29
Meio ambiente 15
Ciéncias ambientais 15
Programas interdisciplinares abrangendo ciéncias naturais, matematica e estatistica 49
Programas interdisciplinares abrangendo ciéncias naturais, matematica e estatistica 49
Computacio e Tecnologias da Informacio e Comunicagio (TIC) 177
Computacio e Tecnologias da Informacio e Comunicacio (TIC) 168
Ciéncia da computagio 69
Desenvolvimento de sistemas que integram software ¢ hardware 13
Gestao e desenvolvimento de sistemas de informagdo 69
Producdo de software 11
Infraestrutura e gestdo de TIC 3
Solugdes computacionais para dominios especificos 3
Programas interdisciplinares abrangendo computacio e Tecnologias da Informacéo e 9
Comunicagio (TIC)

Programas interdisciplinares abrangendo computacdo e Tecnologias da Informacdo e Comunicagdo (TIC) 9
Artes e humanidades 403
Artes 232
Producdo audiovisual, de midia e cultural 40
Moda, design de interiores e desenho industrial 40
Belas artes 31
Msica e artes cénicas 120
Artesanato 1
Humanidades (exceto linguas) 87
Historia e arqueologia 54
Filosofia e ética 31
Religido e teologia 2
Programas interdisciplinares abrangendo artes e humanidades 15
Programas interdisciplinares abrangendo artes ¢ humanidades 15
Linguas 69
Letras 69
Servicos 53
Servicos pessoais 49
Servigos domésticos 4
Turismo e hotelaria 37
Servigos de alimentagdo 7
Esportes e lazer 1
Servicos de seguranca 2
Protecdo de pessoas e de propriedades 2
Servigos de transporte 2
Servigos de transporte 2
Programas basicos 195
Programas basicos 195
Programas basicos 195
Total Geral 5075

Fonte: elaborado pela autora (2025).
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3.2 IMPORTACAO DOS DADOS

Para realizar o carregamento dos dados no Stata®, as pastas foram salvas no Disco Local
(C:) do computador, dentro de uma pasta criada com o nome “INEP” e cada arquivo foi
renomeado, em letras minusculas, com o nome dos dados € o ano correspondente, exemplo:
“cursos2017”, “cursos2018”, “ies2017”, “1es2018”, e assim sucessivamente. Esse processo €
importante porque os comandos iniciais do Do-file que foi construido para o processamento
dos dados, e que sera disponibilizado para trabalhos futuros, utilizam esse caminho e essa
nomenclatura para importar os dados. Dessa forma, qualquer pesquisador que se interesse em
verificar os algoritmos ou utilizd-los em pesquisas semelhantes, possam fazer o download dos

dados no site do INEP e executar o programa de forma automatica.

Foi utilizado o comando import do Stata® para carregar os dados salvos conforme
especificado anteriormente € o comando append para anexar, em um mesmo arquivo, os dados
ano a ano. Criando assim, 2 arquivos novos salvos automaticamente na pasta “INEP”:
dadoscursos.dta e dadosies.dta. O comando append no Stata® serve para anexar conjuntos de
dados no formato Stata® (.dta) armazenados no disco, ao final do conjunto de dados que esta
atualmente na memoria. Caso seja especificado algum nome de arquivo sem uma extensao, o

Stata® assume automaticamente a extensao .dta.

Para juntar os 2 arquivos anteriores em um unico arquivo que correlaciona os dados de
uma planilha com os de outra, sem perder a correspondéncia correta entre as variaveis, foi
utilizado o comando merge. O comando merge do Stata® serve para juntar observagodes
correspondentes do conjunto de dados atualmente na memoria, chamado de master dataset,
com aquelas de um arquivo externo, chamado de using dataset, realizando a correspondéncia
com base em uma ou mais varidveis-chave (StataCorp, 2025). O proposito do merge € adicionar
novas varidveis de um segundo conjunto de dados as observagdes existentes no conjunto de

dados que esta na memoria.

Foi verificado nos bancos de dados que havia 5 varidveis comuns aos 2 arquivos (cursos

e IES), conforme

Quadro 2 :
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Quadro 2- Variaveis comuns ao banco de dados sobre os cursos e ao banco de dados sobre as IES

Variavel Descricao

nu_ano_censo Ano de referéncia do Censo da Educagao Superior

tp_organizacao academica | Tipo de Organiza¢do Académica da IES (universidade, faculdade, IF, CEFET)

tp_rede Rede de Ensino (publica ou privada)

tp_categoria_administrativa | Tipo de Categoria Administrativa da IES (federal, estadual, municipal, privada)

co_ies Codigo tnico de identifica¢do da IES
Fonte: elaborado pela autora (2025).

As variaveis-chave ndo podem ser do tipo strL (strings longas) (StataCorp, 2025). Por
essa razdo, as variaveis “co_ies” e “nu_ano_censo” (que posteriormente vém a ser renomeadas
para “codies” e “ano”, respectivamente) foram as variaveis utilizadas como variaveis-chave
para o programa identificar e correlacionar todos os dados de ambas as planilhas a partir dos

codigos de identificagdo das instituigdes e os respectivos anos do censo.

O comando merge pode realizar jungdes de diferentes tipos, como one-to-one (um para
um), quando ha apenas uma variavel-chave no banco master para uma variavel-chave no banco
using; one-to-many (um para muitos), quando ha apenas uma variavel-chave no banco master
para muitas no banco using; many-to-one (muitos para um), quando ha muitas varidveis-chave
no banco master para uma no banco using e; many-to-many (muitos para muitos), quando ha
muitas varidveis-chave no banco master para muitas no banco using (StataCorp, 2025). Neste
estudo foi utilizada a modalidade many-to-one (muitos para um). Dessa forma a mescla
reconhecera 7 linhas de uma mesma universidade (“‘codies”) para cada curso, ou seja, uma para

cada ano, de 2017 a 2023 (“ano™).

Por padrdo, o comando merge cria uma nova variavel chamada “merge”, que contém
codigos numéricos que indicam a origem e o contetido de cada observagdo no conjunto de dados
combinado. Esses codigos sdo explicados em uma tabela de resultados de correspondéncia
(matched). Nesse estudo houve 100% de correspondéncia, pois os 2.589.935 codigos das IES
(ndo corresponde ao numero de IES, pois os codigos de uma IES aparecem vdrias vezes) que
existem no banco de dados dos cursos também existem igualmente no banco de dados das

institui¢des. Portanto, pode-se afirmar que aconteceu a correspondéncia correta.

3.3 ORGANIZACAO DAS VARIAVEIS
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As variaveis utilizadas neste trabalho foram renomeadas em um Do-file a parte. Esse
passo ¢ importante para facilitar a identificagdo da varidvel reduzindo seu tamanho e
simplificando sua nomenclatura. Além disso foi atribuido um /abel para melhor identificacao

de cada uma delas.

O arquivo ¢ carregado no arquivo principal a partir do comando do. A proposta ¢
diminuir o tamanho do arquivo do Do-file principal, a fim de melhorar a organizacdo e a

visualizagao dos comandos de cada procedimento.

O estudo tem como proposito avaliar a evasdo nos cursos presenciais de graduacao das
universidades federais brasileiras. Portanto, foi necessario selecionar apenas as observagoes
relacionadas a esse publico aplicando filtro por meio do comando keep if no Stata®, excluindo
os cursos a distancia, os cursos tecnologos, as instituicdes privadas, as institui¢des estaduais e
municipais e as instituicdes do tipo Centro Universitario, Faculdade, Instituto Federal de

Educacdo, Ciéncia e Tecnologia e Centro Federal de Educacdo Tecnoldgica.

Foi necessario preparar os dados eliminando variaveis impertinentes ao estudo proposto
a fim de facilitar a leitura, interpretacao e processamento. A priori havia 200 variaveis sobre os
cursos superiores e 81 variaveis sobre as IES. Contudo, algumas variaveis ndo foram utilizadas
porque o estudo proposto nao avalia a evasdao académica sobre sua 6tica. Com o uso do comando

drop no Stata® as variaveis do Quadro 3 foram excluidas:

Quadro 3- Variaveis excluidas por nao haver relacdo com a proposta do estudo

Variavel Justificativa

tp_dimensao ' o N
Nao se aplica porque no passo anterior ja foi feito o filtro para se utilizar

co_local oferta

apenas cursos presenciais no Brasil.
no_local oferta

in_comunitaria O trabalho ndo engloba instituigdes privadas comunitarias ou

in_confessional confessionais porque trata-se de estudo apenas com IES publicas.

no_cine_rotulo o
Para os cursos de graduagdo, foi utilizada a nomenclatura adotada pelas

IES!,

co_cine_rotulo

co_cine_rotulo2

in_gratuito O estudo trabalha apenas com IES publicas (gratuitas).

qt_vg total ead

S O estudo trabalha apenas com cursos presenciais.
qt_inscrito_total ead

qt_ing_nacbras O estudo ndo se propde a avaliar a evasdo académica separadamente para

gt _ing nacestrang discentes estrangeiros ou brasileiros, sejam eles natos ou naturalizados.
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qt_mat_nacbras

qt_mat nacestrang

qt_conc_nacbras

qt_conc_nacestrang

qt_ing financ

qt_ing_financ reemb

qt_ing_fies

qt_ing_rpfies

qt_ing_financ reemb_outros

qt_ing_financ nreemb

qt_ing_prounii

qt_ing_prounip

qt_ing_nrpfies

qt_ing_financ_nreemb_outros

qt_mat financ

qt_mat_financ reemb

qt_mat_fies

qt_mat_rpfies

qt_mat_financ reemb_outros

qt_mat_financ nreemb

qt_mat_prounii

qt_mat_prounip

qt_mat_nrpfies

qt_mat_financ_nreemb_outros

qt_conc_financ

qt_conc_financ_reemb

qt_conc_fies

qt_conc_rpfies

qt_conc_financ_reemb_outros

qt_conc_financ_nreemb

qt_conc_prounii

gqt_conc_prounip

qt_conc_nrpfies

gt _conc_financ_nreemb_outros

co_projeto

O trabalho ndo analisa a evasdo académica em universidades

particulares.

qt_parfor

qt_ing_parfor

qt_mat _parfor

qt_conc_parfor

O trabalho ndo analisa separadamente discentes que participam do
programa especial para a formagao de professores em exercicio na rede
publica de educacio basica por meio do Plano Nacional de Formagao de

Professores da Educagdo Basica (PARFOR).
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no_mesorregiao_ies

co_mesorregiao_ies

no_microrregiao_ies

co_microrregiao_ies

O estudo analisa as IES, do ponto de vista geografico, apenas pela

regido’,

no_mantenedora

co_mantenedora

ds_endereco_ies

ds_numero_endereco_ies

ds_complemento_endereco_ies

no_bairro_ies

nu_cep_ies

Dados das mantenedoras e de contato das IES nio foram utilizados nos

estudos de evasio académicalll

qt_tec fundamental incomp fem

qt_tec_fundamental incomp_ masc

qt_tec fundamental comp fem

qt_tec_fundamental comp masc

qt_tec_medio_fem

qt_tec_medio_masc

qt_tec_superior_fem

qt_tec_superior _masc

qt_tec_especializacao_fem

qt_tec_especializacao_masc

qt_tec_mestrado_fem

qt_tec_mestrado_masc

qt_tec_doutorado_fem

qt_tec_doutorado_masc

O estudo ndo faz relagdo da evasdo com quadro de servidores técnicos

das IES quanto as suas caracteristicas de género e formacao.

in_acesso_portal capes

in_acesso_outras_bases

in_assina_outra_base

in_repositorio_institucional

in_busca_integrada

qt_periodico_eletronico

O estudo ndo utiliza essas varidveis porque entende-se que o acesso a
essas bases de dados e periddicos se aplicam mais aos discentes de pds-

graduagao.

qt_doc_ex_preta

qt _doc_ex_parda

gt doc_ex_amarela

qt_doc_ex_indigena

qt doc_ex_cor nd

O estudo ndo avalia a relagdo da evasao com a raga ou cor do quadro de

docentes.

qt_doc ex_bra

qt_doc_ex_est

O estudo ndo avalia a relacdo da evas@o com a nacionalidade do quadro

de docentes.

qt_doc_ex com_deficiencia

O estudo ndo avalia a relacdo da evasdo com docentes com deficiéncia.
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Fonte: elaborado pela autora (2025).

Além disso, para as variaveis relacionadas aos matriculados foram criadas proxies como
indicadores da propor¢do em relacdo ao todo. Exemplo: em vez de se analisar a variavel da
quantidade de matriculadas do sexo feminino, foi-se utilizada a taxa de matriculadas do sexo
feminino em relacdo ao total de discentes matriculados (propfem = gtmatfem / gtmat). Isso
porque a varidvel dependente “eva” ¢ apresentada em percentual. Portanto, para facilitar a sua
interacgdo e interpretacdo em relagdo as varidveis independentes, estas ultimas foram convertidas
de valores absolutos para valores também percentuais. Dessa forma, para cada ponto percentual
aumentado ou diminuido nas taxas calculadas, ha uma associagdo de “X” pontos percentuais

alterados na evasdo, de acordo com o resultado da regressao.

3.4 CALCULO DA EVASAO E DA CONCORRENCIA

3.4.1 Calculo da Evasao

Utilizando os dados do INEP e suas terminologias, algumas defini¢des se fazem
pertinentes: candidatos inscritos se referem ao niamero de classificados para determinado curso,
considerando que possam constar em uma lista de espera. Por outro lado, os ingressantes se
referem aqueles efetivamente cadastrados para o curso naquele ano, dentro do nimero de vagas
disponibilizadas. Nesse ponto o candidato passa a ser discente. Os discentes matriculados sao

aqueles cadastrados acumulados de anos anteriores, comumente entendido por alunos “ativos”.

Serdo comparados indices de evasdo em 6 anos: 2018, 2019, 2020, 2021, 2022 e 2023.
O ano de 2017 serve apenas para subsidiar o calculo da evasdao em 2018, ndo sendo possivel
calcular o indice nesse ano porque isso dependeria dos dados do ano de 2016, que ndo pertence
ao escopo. Por essa razdo, apos o calculo da evasdo, os resultados para o ano de 2017 foram

excluidos.

Silva Filho et a/ (2007) apresentam uma situacao especifica em que o curso de Formacgao
de Professor da Educagdao Basica/Normal Superior no ano de 2001 atingiu taxa de evasdo
correspondente a - 46%. Explicam que o valor atipico (negativo) se deve ao aumento da busca
por esse curso em funcdo da expansdo da oferta entre 2000 e 2001, por conta de uma exigéncia

da Lei de Diretrizes e Bases da Educacao - LDB n° 9.394/1996, e que pode ter atraido discentes
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j& formados em outros cursos ou que mudaram de curso, e que ndo foram considerados como
ingressantes, mas apenas como matriculados Silva Filho (2007). Portanto, esse valor negativo

ndo condiz com a realidade.

Hoed (2016) explica ainda que em se tratando de dados agregados, fica dificil, em certas
circunstancias, obter uma precisdo no calculo da evasdo. Taxas mais coerentes de evasdo
poderiam ser obtidas se os dados disponibilizados pelo INEP fossem individualizados, com a
condi¢do de matricula informada para cada discente em cada curso. Ou seja, se esta cursando,

se € concluinte, se foi desvinculado, se foi transferido etc.

No caso deste trabalho, o indice de evasdo calculado para alguns cursos em alguns anos
resultou em valores abaixo de zero ou acima de 1. Acredita-se que essa discrepancia possa ter
ocorrido em fung¢do de algum problema no fornecimento de dados pelas institui¢des ou por

alguma situag¢do semelhante ao caso anterior.

Em uma série de dados de indices de evasdo académica, valores de percentual de evasao
maiores que 100% (1 em formato decimal) ou menores que 0% (valores negativos) sao
invalidos ou impossiveis por razdes ldgicas e estatisticas. O percentual de evasdo representa a
propor¢ao de alunos que abandonaram a graduag@o em relagdo ao total de alunos matriculados.
No caso desse estudo, ¢ feita uma comparagdo do total liquido de alunos de um ano (os
matriculados excluidos os ingressantes), com o total liquido de alunos do ano anterior (os
matriculados excluidos os concluintes). A diferenga resulta exatamente no nimero de evadidos.
Um percentual de evasdo superior a 100% significaria que o nimero de alunos que evadiram ¢
maior do que o total de alunos matriculados. Isso ndo faz sentido, pois ¢ impossivel ter mais

alunos evadidos do que o nimero total de alunos na universidade.

Por outro lado, o percentual de evasdo também nao pode ser negativo, pois 1Sso sugeriria
que houve algum tipo de "evasdo negativa", ou seja, mais alunos retornaram do que sairam.

Isso também ¢ logicamente impossivel.

O melhor cenério ou tido como o ideal € aquele em que esse indice tem valor zero, pois
logicamente explicaria que o quantitativo total liquido (excluindo os ingressantes) de um ano €
exatamente igual ao quantitativo total liquido (excluindo os concluintes) do ano anterior. Ou

seja, exceto os discentes que concluiram, ninguém mais saiu.
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Para tratar esses valores, ¢ comum excluir ou corrigir as observagdes com valores fora
do intervalo esperado (0 a 1 ou 0% a 100%). Dessa forma, os valores negativos ou maiores que

1 foram excluidos.

Todavia, para se realizar a comparagao dos indices de evasao proposta, ano a ano, ¢
necessario que se tenha dados em todos os anos. Sendo assim, aqueles cursos que apresentaram
situacdo como descrito anteriormente precisaram ser totalmente excluidos da amostra, e nao
apenas excluido aquele ano em que a evasao foi maior que 1 ou menor que zero. Para isso foram
utilizados os comandos egen tag=count(ano), by(codcurso), keep if tag==6, de modo que o
algoritmo fizesse o rastreio de cada ano para cada curso, se o nimero encontrado fosse diferente
de 6, ou seja, ndo tivesse sido encontrado indice de evasdo para os 6 anos propostos (2018 a

2023), esse curso seria inteiramente retirado da amostra.
3.4.2 Célculo da Concorréncia

Foi criada variavel proxy para a concorréncia. Como explicitado nos conceitos, o
nimero de inscritos difere do numero de ingressantes. Observa-se que o numero de
ingressantes, por via de regra, ¢ o mesmo numero de vagas, exceto quando ndo ha
preenchimento total delas. Nesse caso, ha sobra de vagas. Logo, o numero de ingressantes

sempre sera menor ou igual ao nimero de vagas.

O numero de inscritos, por sua vez, se refere ao numero de candidatos que se
inscreveram no processo seletivo. Ou seja, o numero de inscritos ¢, geralmente, superior ao
nimero de ingressantes, visto que pode haver candidatos para além do numero de vagas. Por
essa razdo, o calculo de concorréncia (4) se baseia na divisdo de inscritos por vagas, pois

representa uma relagdo de procura e oferta.

1
c=[f
Onde:
C = Concorréncia;
I = Numero de inscritos;

V = Numero de vagas;
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Ap6s o célculo da concorréncia foi feita a exclusdo das observagdes maiores que 500

(relagao candidato/vaga>500), pois foram consideradas valores atipicos (outliers).

3.5 REGRESSAO COM DADOS EM PAINEL

De acordo com Gujarati (2008), os dados utilizados em uma analise estatistica podem
ser classificados em 3 tipos: a) séries temporais, cujos valores sd3o observaveis ao longo de um
periodo; b) cortes transversais, onde as varidveis em um mesmo lapso temporal sdo
apresentadas para diferentes entidades amostrais e; c¢) painéis, onde as variaveis sao
apresentadas para diferentes entidades ao longo do tempo, como se mostra neste trabalho, onde
serdo observados dados de diversos cursos de graduagdo, de diversas institui¢des de ensino

superior, em diferentes momentos do tempo.

Serdao analisados os dados sobre evasao, concorréncia, percentual de discentes
matriculados por género, por idade, por turno e por reserva de vagas em agdes afirmativas; além
de dados sobre as areas gerais do conhecimento as quais estdo contidos os cursos de graduacao
e as 5 regides geograficas do Brasil, variando nos periodos pré, pos e durante a pandemia de
COVID-19. De acordo com Gujarati (2008), essa variacdo de cortes transversais no tempo

constitui-se, essencialmente, os dados em painel.

Os dados em painel também podem ser classificados como dados empilhados (pooled),
combinagdo de séries temporais e dados de corte transversal, painel de microdados, dados
longitudinais ou andlise histérica de eventos (Gujarati, 2008). Todas essas nomenclaturas

podem ser encontradas nesse trabalho.

A andlise de dados em painel justifica-se devido a algumas vantagens em relagdo aos

demais modelos, conforme explica Gujarati (2008):

e as técnicas de estimagdo dos dados em painel podem levar em consideracdo a
heterogeneidade, devido a tendéncia da sua presencga entre os dados, por se tratar
de individuos que podem sofrer influéncias diversas;

e o0s dados em painel possuem maior variabilidade, menos colinearidade entre

variaveis e mais graus de liberdade;
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e 0s dados em painel sdo mais adequados para examinar a dinamica da mudanga
das observagoes de corte transversal,
e 0s dados em painel podem detectar e medir melhor os efeitos ndo observaveis

em um corte transversal puro ou em uma série temporal pura.

Em relacdo a heterogeneidade, esclarece Hsiao (2014), que se os dados disponiveis
fossem gerados por experimentos controlados simples, poderiam ser aplicados métodos
estatisticos padrao. Isso significa que para especificar a forma completa de uma distribuigdo de
probabilidade bastaria indicar um vetor de poucos parametros. Uma vez que esses parametros
estdo fixados, toda a distribuicdo ficaria determinada. Ou seja, seria modelada por um nimero
finito de parametros (Wasserman, 2004). Entretanto, a maioria dos dados em painel provém de
processos complexos do cotidiano. Via de regra, os individuos podem estar sujeitos a influéncia
de varios fatores distintos aqueles analisados. Dessa forma, quando fatores importantes
peculiares a um dado individuo sdo omitidos, a suposicao de que a variavel gerada ¢ dada por

uma funcao de distribui¢do de probabilidade paramétrica pode nao ser realista (Hsiao, 2014).

De acordo com Hsiao (2014) e Baltagi (2005), os estudos com séries temporais ou com
dados de corte transversal sdo frequentemente afetados por multicolinearidade e por problemas
devido a escassez de graus de liberdade. Isso significa que a informagao fornecida pela amostra
nao ¢ suficientemente rica para atender as exigéncias do modelo especificado. Geralmente, ¢
necessario impor restrigdes a pesquisa ou buscar aumentar a informagdo da amostra (Hsiao,
2014). Para isso os dados em painel se mostram mais eficientes. Além disso, eles contém
informacdes tanto sobre diferencas entre unidades de corte transversal quanto sobre dinamicas
dentro delas, ao longo do tempo, o que pode aumentar substancialmente a informacao da

amostra (Hsiao, 2014).

Baltagi (2005) e Gujarati (2008) afirmam, ainda, que os dados em painel podem levar
em consideragdo os efeitos nao diretamente observaveis. Ou seja, no modelo, mesmo que uma
variavel ndo seja observada (ou conhecida), ¢ possivel mensura-la por um efeito, chamado
efeito ndo observado. Uma das formas de examinar a confiabilidade de uma medida é mensura-
la varias vezes ao longo do tempo. Logo, os dados em painel ajudam a superar eventuais erros

de mensuracao (Mesquita, Fernandes e Filho, 2020).
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3.5.1 Estimac¢ao do modelo

Para estimar o modelo de regressao com dados em painel mais adequado a pesquisa, sao
realizados testes e analises de acordo com outros estudos sobre o modelo para respostas
fracionarias. A principio, considerando a possibilidade de se utilizar modelos convencionais,
sdo aplicados os testes: teste do modelo Pooled, teste do modelo dos Efeitos Aleatorios, teste
de Breusch-Pagan para comparar os dois modelos anteriores por meio da detec¢ao da presenca
de efeitos aleatdrios, teste de Wooldrigde para verificar se hé correlagdo entre os erros e o teste
do modelo Robusto Clusterizado usando Minimos Quadrados Generalizados Factiveis (FGLS)
para heterocedasticidade e a autocorrelagdo. O teste de Efeitos Fixos ndo € aplicado porque esse
modelo ndo permite analisar variaveis que nao variam no tempo, como ¢ o caso deste estudo

(Gujarati e Poter, 2008).

No entanto, Wooldridge (2013) explica que modelos de efeitos aleatdrios
convencionais, formulados no contexto de regressoes lineares para dados em painel, ndo sao
adequados para variaveis resposta fracionarias porque a estrutura linear desses modelos nao
impde restrigdes para que as previsdes permaneg¢am dentro do intervalo admissivel, podendo
gerar valores previstos negativos ou superiores a 1, o que € incoerente do ponto de vista

substantivo.

Além disso, o uso direto de modelos lineares também ignora a necessidade de funcdes
de ligacdo nao lineares, como o “logit” ou o “probit”, que garantem que a resposta estimada se
mantenha nos limites da escala. Em dados de painel, embora os efeitos aleatorios tradicionais
tentem capturar a correlagdo intra-individuo por meio de um termo de erro especifico de cada
unidade, essa abordagem ndo garante estimadores consistentes quando a variavel dependente é
fracionaria e a relagdo com as covariaveis ¢ modelada de forma nao linear. Por essas razoes, a

literatura recomenda abordagens especificas.

Dessa forma, estudos empiricos tentando explicar respostas fraciondrias se
multiplicaram nos ultimos anos (Papke e Wooldridge, 2008). Papke ¢ Wooldridge (1996)
propuseram modelos diretos para a média condicional da resposta fracionaria que mantém os
valores previstos dentro do intervalo unitario, como ¢ o caso da variavel dependente “evasao”.
Os autores forneceram um codigo para o Stata® e ficou denominado como método de estimagao
por quase-verossimilhanca com fun¢do média logistica como “fractional logit” (Papke e

Wooldridge, 2008).
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Entretanto, posteriormente surge o questionamento sobre como lidar com a
heterogeneidade ndo observada que pode estar correlacionada com as variaveis explicativas.
Para isso Papke e Wooldridge (2008) propuseram o modelo dos minimos quadrados nado
lineares ponderados multivariados (MWNLS) para estimar médias condicionais em dados em
painel com regressores estritamente exdgenos na presenga de correlacdo serial e
heterocedasticidade, que ¢ semelhante a abordagem das equagdes de estimagdo generalizadas
(GEE) de Liang e Zeger (1986), que permitem modelar diretamente a natureza restrita e a
estrutura de variancia da variavel resposta a partir do uso de fun¢do de ligacao apropriada.
Papke e Wooldridge (2008) entendem que GEE e MWNLS sao assintoticamente equivalentes.
A equacao de estimagdo de GEE (5) ¢ dada por meio de:

K _
2 DIVilSi=0 (5)

Onde:

Si € o vetor de residuos, dado em funcdo do vetor de respostas Y; e o vetor de médias pi(f),
modelado pela funcao de ligacao g(.);

D; é a matriz das derivadas da média em relagao aos parametros;
T significa que se utiliza a transposta da matriz D;
K ¢ o numero de grupos;

Vi é a matriz de covariancia “trabalhada” formada pela matriz de variancias A; e pela matriz de
correlacdo R(a) (Liang e Zeger, 1986).

A solugdo dessa equacdo fornece os coeficientes estimados para cada variavel
explicativa (f) levando em conta a correlag@o entre observacgoes dentro de cada grupo para obter

estimativas consistentes e erros padrao robustos.

Para dados em painel, Wooldridge (2011) afirma que ¢ possivel utilizar o comando
xtgee no Stata®. Papke e Wooldridge (2008) consideram, ainda, que ¢ possivel utilizar
abordagem com efeitos aleatorios correlacionados (CRE) para estimar modelos de resposta

fracionaria em dados em painel para painéis balanceados, como ¢ o caso deste estudo.

Bendig et al. (2025) utilizam em seu estudo com varidvel dependente fraciondria, o
modelo GEE com distribuicdo binomial e funcdo de ligacdo “probit”. Usam estrutura de

correlagdo “exchangeable” e erros robustos de Huber—White para reduzir heterocedasticidade.


https://www.researchgate.net/profile/Jeffrey-Wooldridge?_sg%5B0%5D=gtMrcoJMDjeXEE3ioqBv9pgKn7YvIL5pfAKhFcH1ws5HqGovtz-6m3achgDQN5QOuHZkVFo.NConzCBVjuLJoaIOgxC5gqx6rX7_m7FZxX8FUFt2XSeSyg-kayr7i1FPGwWHgPjI7oKk-mFpBUqZyjhSV8Nl1Q&_sg%5B1%5D=cb26eC08WjGfYy7aUb_SVJHSSc-pR_yRicFrLZpjLgHbA5DwaGr5DiUXkuyTzarLNJABvI0._4Oa-7hIQtUwhvbIUBeX-3n5HspGoBUfUETeyQztuHaT4EgKIGni2I5uhOK6DyIVqmAfBxki-z7oDmaOmd9ONw&_tp=eyJjb250ZXh0Ijp7ImZpcnN0UGFnZSI6InB1YmxpY2F0aW9uIiwicGFnZSI6InB1YmxpY2F0aW9uIiwicG9zaXRpb24iOiJwYWdlSGVhZGVyIn19
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Para mitigar problemas de endogeneidade, usam o método de funcdo de controle (control

function approach), adequado para modelos ndo lineares com interacdes.

Gujarati (2008) afirma que a aplicagdo do modelo “logit” ou “probit” ¢ muito
semelhante e define mais uma preferéncia do pesquisador. Em regra, os resultados tendem a ser
semelhantes, mas o “logit” ¢ melhor interpretavel devido a fungdo logistica. Além disso, ele
também apresenta caudas mais espessas, ou seja, se aproxima de 0 ou 1 em um ritmo mais lento,

o que pode ter um ajustamento melhor.

Em relacdo a correlacdo, a opcdo “exchangeable” adotada por Bendig et al. (2025)
assumiria que, no caso deste estudo, as medidas anuais seriam parecidas entre si. Mas ja se pode
perceber que a pandemia interferiu de alguma forma na evasdo. Entdo ha evidéncia de uma
estrutura temporal definida. E possivel que haja uma autocorrelagio ano a ano “arl1”, ou de dois
em dois anos “ar2” devido ao agrupamento de 2 anos antes da pandemia, 2 anos durante e 2
anos apos. A opcao “unstructured” estima todas as correlagdes possiveis, mas apresenta uma

opg¢do mais genérica.

Outro problema atrelado ao uso de modelos com dados em painel ¢ a
heterocedasticidade (Gujarati e Poter, 2008). De acordo com Hsiao (2014) e Wooldridge
(2013), a heterocedasticidade ocorre quando a variancia dos erros em um modelo de regressao
nao ¢ constante ao longo das observacdes (pode ocorrer entre individuos ou ao longo do tempo).
Quer dizer que os residuos tém variancias diferentes para diferentes valores de x, o que viola
uma das suposi¢des fundamentais da regressdo linear cléssica (homocedasticidade). A
homocedasticidade falha sempre que a varidncia dos fatores ndo observados varia entre
diferentes segmentos da populagcdo (Wooldridge, 2013). Isso afeta a eficiéncia, pois, segundo
Wooldridge (2013) e Mesquita et al. (2020) os erros-padrao estardo incorretos € os testes t € F

podem fazer inferéncias enganosas.

Neste trabalho considera-se também os erros de Huber-White aplicados por Bendig et
al. (2025), pois, conforme o Manual do Stata® (StataCorp, 2025), para o comando xtgee, o
modelo permanece valido (erros padrao validos) mesmo se os pressupostos em relagdo a
estrutura de correlagdo aplicadas anteriormente estiverem errados. Mas se estiverem certos, o

modelo fica mais bem ajustado. Ou seja, os coeficientes serdo mais precisos.

E relevante, ainda, considerar a possibilidade de endogeneidade de algumas variaveis

explicativas neste estudo, ou seja, considerar que elas podem estar correlacionadas com
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variaveis ndo observadas que variam ao longo do tempo, conforme considerou Bendig et al.
(2025). A endogeneidade decorre da correlagdo entre o erro que pode estar correlacionado tanto
com a heterogeneidade nao observada quanto com o fator omitido que varia no tempo (Papke

e Wooldridge, 2008).

Virgillito (2020) explica que em um modelo de regressdo simples supde-se que o valor
médio esperado (esperanga matematica) do termo erro deve ser sempre zero, ou seja, 0 termo
de erro ui ndo mantém correlagdo com os regressores (0s regressores sao exogenos). Contudo,
se uma variavel independente for uma variavel correlacionada com o termo erro sera dito que

este € um regressor endogeno.

A regressdo em dois estagios, também chamada de Two-Stage Least Squares (2SLS), é
uma técnica econométrica usada principalmente quando ha endogeneidade entre as varidveis
explicativas. Neste trabalho foi considerada a possibilidade de endogeneidade nas seguintes
variaveis: Inconc (concorréncia), propescopub (RV escola publica), propetn (RV etnia),
proppdef (RV deficiéncia), proprenda (RV renda familiar) e propoutros (RV outras opcdes).
Pressupondo que podem estar correlacionadas com o erro da regressdo por algum fator, por
exemplo, por haver varidvel omitida que afeta tanto a explicativa quanto a dependente, ou, por
haver causalidade reversa (nesse caso, ¢ evidente na concorréncia) etc. Pode-se suspeitar
também que politicas de reserva de vagas por agdes afirmativas podem influenciar a evasao por

pressao de desempenho, por exemplo.

Conforme Gujarati (2008) e Lin e Wooldridge (2019), esta técnica foi aplicada seguindo

0s seguintes estagios:

1°: Foi feita a regressao (xtreg) de cada variavel supostamente endogena em relagdo as
demais exogenas e aos instrumentos (nesse caso foram utilizadas as médias das proprias

enddgenas como instrumento para prever uma nova varidvel endogena - residuo);

2°: Foram incluidos os valores previstos das variaveis endogenas obtidos no estagio 1
(residuos) na versdo da regressdo principal da evasdo (xtgee) para obter estimativas

consistentes.

Considerando a possibilidade de endogeneidade, a aplicacdo da regressdo em 2 estagios
foi realizada, a priori, utilizando como instrumentos as defasagens das variaveis supostamente

endogenas (L.var). Porém, quando o instrumento adotado ¢ a defasagem da propria variavel, o
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painel perde a primeira observagdo de cada unidade porque ndo se pode estimar a defasagem
sem o dado anterior. Neste contexto, tem-se dados de 2018 a 2023. Quando se assume a
defasagem como variavel instrumental, o ano de 2018 ndo apresenta resultados porque nao tem
0 ano de 2017 para estima-lo. Como alternativa, foram utilizadas as médias das variaveis
supostamente endogenas. Assim o instrumento pode capturar a parte exdgena da varidvel
endogena, assumindo que o efeito individual médio afeta a varidvel endogena, conforme

aplicaram Lin ¢ Wooldridge (2019).

3.5.2 Testes de validacao do modelo

Para verificagdo da consisténcia do modelo foram levantados os seguintes diagndsticos:
I. Andlise da significancia das variaveis incluidas (residuos);

II. Validagdo do modelo analisando os instrumentos. Essa parte consiste em um teste simulando
o modelo de regressao (xtreg) das variaveis supostamente enddgenas, seus instrumentos, seus

residuos e as demais varidveis explicativas; e em seguida, a aplicagdo do teste nos instrumentos;
III. Analise do pseudo R2;

IV. Célculo dos residuos Pearson. Essa ferramenta serve para visualizar padrdes sistematicos e

possiveis desvios;
V. Analise da correlacdo entre valores preditos e reais.;
VI. Avaliagao da Distribui¢ao dos Valores Preditivos.

Gujarati (2008) afirma que, com base na teoria ou em trabalhos aplicados, € possivel
desenvolver um modelo capaz de captar a esséncia do assunto estudado. Primeiro, submete-se
o modelo a testes e depois de obter os resultados, iniciam-se as andlises tendo em mente os
critérios de um bom modelo discutido anteriormente, examinando aspectos como o grau de
explicacdo da variancia da variavel dependente pelas variaveis independentes, a significancia
global do modelo, os sinais dos coeficientes estimados em relacdo as expectativas anteriores,
técnicas para detectar autocorrelagdo nos residuos, entre outros. Se esses diagndsticos forem
razoaveis, pode-se afirmar que o modelo escolhido ¢ uma representagdo adequada da realidade

(Gujarati e Poter, 2008).
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Dessa forma, o roteiro descrito consiste, principalmente, na modelagem de acordo com
a literatura que versa sobre sua utilizagdo, baseando-se na semelhanca das caracteristicas entre
os estudos e as adequagdes que podem ser realizadas de acordo com as particularidades desta

pesquisa, além dos resultados dos diagnosticos.

Além dos testes aplicados, a estimagcdo do Fator de Inflagdo da Variancia (VIF —
Variance Inflation Factor) é importante para medir o nivel de multicolinearidade entre uma
variavel explicativa e as demais do modelo. Kim (2019) elucida que o VIF pode indicar o quanto
a variancia de um coeficiente estd inflada devido a correlagdo com outras variaveis
independentes no modelo, o que pode dificultar a estimativa precisa dos coeficientes de
regressao e comprometer a interpretagao dos resultados. O VIF fornece uma indicacao razoavel
e intuitiva dos efeitos da multicolinearidade sobre a variancia do i-ésimo coeficiente de

regressao (O’Brien, 2007).

Embora nao haja um valor universalmente definido como limite para a estatistica VIF,
usualmente quando seu valor ¢ igual a 1 significa que ndo ha nenhuma correlagdo entre a
variavel explicativa e as demais, ou seja, indica auséncia de multicolinearidade. Quando o VIF
esta entre 1 e 5 indica que ha correlagdo moderada, geralmente aceitavel e, se o VIF for maior
que 5 significa forte indicio de multicolinearidade e merece atencao, pois pode comprometer a
confiabilidade das estimativas dos coeficientes (O’Brien, 2007; Kim, 2019). Portanto, em
consonancia com os autores, nesse trabalho foi adotado o valor de VIF menor ou igual a 5 como

uns dos critérios para selecdo de variaveis com baixa multicolinearidade.

Outra ferramenta utilizada para modelagem e que sugere a sele¢do das variaveis € o teste
de correlacio de Spearman. Zar (2005) explica que o coeficiente de correlagdo mede
quantitativamente a forca da correlagdo entre duas varidveis, que expressa o quao perto uma
mudanca na magnitude de uma das variaveis ¢ acompanhada por uma mudanga na magnitude
da outra varidvel. A correlagdo de Spearman ¢ uma medida ndo paramétrica (exige menos
suposicoes) que avalia a associagdo monotonica entre duas variaveis, isto €, se uma variavel
tende a aumentar (ou diminuir) & medida que a outra também o faz. E particularmente Wtil
quando os dados ndo seguem uma distribui¢do normal ou quando a relagdo entre as variaveis
ndo ¢ linear. Além disso, ¢ apropriado quando ha presenca de outliers (Siegel, 1957; Zar, 2005;

Miot, 2018).
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A selecdo das varidveis utilizadas também foi baseada nos estudos tedricos e em

evidéncias empiricas anteriores, conforme Quadro 4.

Quadro 4- Variaveis selecionadas para andlise em relacio a evasio

Variavel Descricao Caracteristica | Referéncias
propfem Percentual de matriculadas do sexo feminino (zlgizc;r)otka, Salata e Martins,

(Faria, 2022)

Género (Gomes e Hirata, 2022)
propmasc Percentual de matriculados do sexo masculino* (Chagas, 2019)

(Cardoso e Nagai, 2019)

(Hoed, 2016)
propOal? Percentual de matriculados com menos de 17 anos
propl18a24 Percentual de matriculados de 18 a 24 anos*

(Lopes et al., 2023)
prop25a29 Percentual de matriculados de 25 a 29 anos gglzzr)otkas Salata e Martins,
prop30a34 Percentual de matriculados de 30 a 34 anos Idade (Saccaro, Franga e Jacinto,
prop35a39 Percentual de matriculados de 35 a 39 anos 2019) _

- (Guerra, Ferraz e Medeiros,
prop40a49 Percentual de matriculados de 40 a 49 anos 2019)
prop50a59 Percentual de matriculados de 50 a 59 anos
prop60mais | Percentual de matriculados com mais de 60 anos
. ) ) (Guerra, Ferraz e Medeiros,
propdiu Percentual de matriculados no turno diurno*
2019)
Turno (Adachi, 2009)
propnot Percentual de matriculados no turno noturno (2]3112:)5)5 Theophilo e Lopes,
Percentual de matriculados que participam do
propescopub -
programa de reserva de vagas - escola publica
ropetn Percentual de matriculados que participam do (Lopes etal.,2023)
prop programa de reserva de vagas - cunho étnico (Faria, 2022)
- — (Barros, 2022)
Percentual de matriculados que participam do (Chagas, 2019)
proppdef programa de reserva de vagas - pessoas com Politica afirmativa (Mendes Junior, 2014)
deficiéncia . o
(Dias, Theodphilo e Lopes,
Percentual de matriculados que participam do
proprenda L 2010)
programa de reserva de vagas - renda familiar
FODOULTOS Percentual de matriculados que participam do
propou programa de reserva de vagas - outros tipos
(Saccaro, Franga e Jacinto,
Concorréncia por curso (aplicado o método de 2019)
Inconc linearizagio) p P Demanda (Hoed, 2016)
¢ (Dias, Theophilo e Lopes,
2010)
del Area geral: Agricultura, silvicultura, pesca e
g veterindria
dg2 Area geral: Artes e humanidades
do3 Area geral: Ciéncias naturais, matematica e (Lopes et al., 2023)
g estatistica (Barros, 2022)
dg4 Area geretlz Ciéncias sociais, comunicagdo e Area do (Saccaro, Franga e Jacinto,
1pformag:ao conhecimento 2019)
o5 Area geral: Computagio e Tecnologias da (Chagas, 2019)
g Informagdo e Comunicagao (TIC) (Hoed, 2016)
dg6 Area geral: Educagio (Silva Filho et al., 2007)
dg7 Area geral: Engenharia, produgdo e construgio
dg8 Area geral: Negocios, administragdo e direito
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dg9 Area geral: Programas bésicos**
dgl0 Area geral: Saude e bem-estar*
dgll Area geral: Servigos
dregl Regido: Norte
dreg2 Regido: Nordeste (Gomes e Hirata, 2022)
dreg3 Regido: Centro-Oeste Regido (Z%a;cgc)aro, Franga e Jacinto,
dreg4 Regido: Sudeste* Geoprdficn (Adachi, 2009)
cg glao: (Silva Filho et al., 2007)
dreg5 Regido: Sul
. Periodo da pandemia de COVID-19 no Brasil (2020-
covid
2021)d - =% 5 1 (Barros, 2022)
. Periodo ap6s a pandemia de COVID-19 no Brasi (Faria, 2022)
oscovid i g
P (2022-2023) Periodo (Rosa, Santos e Gongalves,
t d Periodo antes da pandemia de COVID-19 no Brasil 2021)
antescovi (2018-2019)*
*Excluida do modelo por efeito de multicolinearidade.
**Excluida do modelo por razdes apontadas no item 4.3.1.

Fonte: elaborado pela autora (2025).

O quadro apresenta alguns autores que também estudaram a evasdo académica sob a
perspectiva das caracteristicas definidas para este trabalho, o que confere relevancia ao que se

propoe.

' Embora tenha sido utilizada a classificacio da CINE para a nomenclatura das areas, a nomenclatura para os cursos
adotada pelas IES sdo mais objetivas e classificam mais claramente os cursos como Biologia, Quimica, Matematica
e Fisica, por exemplo. Ex. nome do curso, segundo a nomenclatura das IES: “Ciéncias - Biologia e Quimica”;
nomenclatura adotada pela CINE: “Ciéncias naturais formagdo de professor”. A notagdo da CINE utiliza o termo
"formagdo de professor", para os cursos de licenciatura. Essa nomenclatura fica grande e atrapalha a visualizacao
da variavel, uma vez que no estudo proposto nao ha distingdo de cursos de bacharelado e licenciatura. Sem contar
que a nomenclatura “Ciéncias naturais formacdo de professor” também ¢ utilizada para o curso “Ciéncias —
Matematica e Fisica”, por exemplo. Seria um equivoco englobar todos esses cursos como sendo um unico curso:
“Ciéncias naturais formagdo de professor”.

i A mesorregido divide as regides do pais em regides menores, por exemplo, a regido sudeste se divide em
metropolitana de Sdo Paulo, Campinas, Zona da Mata, Araraquara, metropolitana de Belo Horizonte etc. Ou ainda,
a regido nordeste pode ser dividida em Oeste Potiguar, Mata Pernambucana, Sertdo Pernambucano etc. A
microrregido subdivide essas ultimas em regides menores ainda, por exemplo, Oeste Potiguar em Mossord, Mata
Pernambucana em Mata Meridional Pernambucana ou até mesmo Sertdo Pernambucano em Sertdo do Moxoto.

il Ag varidveis “no_mantenedora” e “co_mantenedora” foram excluidas pela possibilidade de gerar conflitos com
relagdo a identificagdo das instituicdes. A mantenedora responde pela gestdo global do patrimoénio (dinheiro,
estrutura, aquisi¢oes) e a mantida responde pela gestdo académica, portanto utilizaremos essa ultima. Por exemplo
a Universidade Federal do Piaui (UFPI) tem como mantenedora a Fundagdo Universidade Federal do Piaui, sob
codigo 14054 e como mantida a Universidade Federal do Piaui, sob codigo 5.
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4. DISCUSSAO E ANALISE DOS RESULTADOS

As varidveis analisadas podem ser classificadas em 2 grupos:

e Académicas:
= Variavel relacionada a concorréncia dos cursos;
= Variaveis relacionadas as areas gerais dos cursos;

=  Variaveis relacionadas ao turno dos cursos.

e Sociodemogréficas:
= Variaveis relacionadas ao género dos discentes;
= Variaveis relacionadas a idade dos discentes;
= Variaveis relacionadas a regido geografica do Brasil onde se encontram
0S Cursos;
= Variaveis relacionadas ao ingresso por meio de politica de reserva de

vagas.

Neste capitulo sdo apresentadas analises de resultados estatisticos dessas varidveis

trazendo suas relagdes com os periodos mencionados na pesquisa.

O



53

Grafico 1 mostra a dispersdo da evasao em relagcdo a concorréncia para os dados de

2018 a 2023. Ele indica uma tendéncia a uma relacao inversa, onde a evasao diminui a medida

que a concorréncia aumenta.

Para linearizar essa relagao foram aplicadas as transformacgdes: logaritmica (In(conc)),
inversa (1/conc) e log-log (log_eva e log conc) para verificar qual delas apresenta o método de
linearizagdo mais adequado. Os resultados apos a aplicacdo da linearizagdo podem ser
verificados no Apéndice A.1. O coeficiente de determinacio R? indica quanto da variavel
dependente (evasdo) pode ser explicada pelas varidveis independentes (nesse caso, a
concorréncia). Ou seja, quanto maior o valor de R? (mais préximo de 1) maior o percentual de

explicagdo. Por essa razdo a transformada In foi utilizada (R?= 0.1480).



Grafico 1- Dispersao da evasido em relacio a concorréncia
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Grafico 2, por sua vez, mostra uma distribuicdo assimétrica a direita da densidade de
cursos em suas taxas de evasdo nos anos de 2018 a 2023. A maior parte dos cursos estd
concentrada nos indices de evasdo entre 0 e 30%. Poucas observagdes apresentam indices de
evasao acima de 50%. O pico do histograma ocorre proximo de 15% a 20%, indicando que esse
intervalo € onde estd a maior densidade de evasdo. Existem cursos com indice de evasdo acima

de 60%, mas sdo mais escassos.
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Grafico 2- Histograma do indice geral de evasio no periodo de 2018 a 2023

Densidade
2
1

— —

0 2 4 6 8 1

"indice de Evaso

Fonte: resultados da pesquisa.
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Grafico 3 aponta um aumento perceptivel na média da evasdo académica nacional no
primeiro ano da pandemia, 2020, em rela¢do ao ano anterior, 2019. O calculo da evasao média
segue a metodologia de Silva Filho et al. (2007) por meio da formula (3), utilizando os dados

do Censo da Educacgdo Superior disponibilizados pelo INEP.
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Grafico 3- Evasao média ao longo do periodo analisado (2018-2023)

N
™~

.21
L

Evasao média

A9

.18

2018 2019 2020 2021 2022 2023
Ano

Fonte: resultados da pesquisa.

E possivel verificar ainda, que a média da evasdo decresce no segundo ano de pandemia,
2021, e torna a aumentar ap6s esse ano, evidenciando uma instabilidade de comportamento ao

longo do periodo.

4.1 TESTES DE CORRELACAO E MULTICOLINEARIDADE

4.1.1 Teste de Correlagao de Spearman

Para analisar a correlagdo entre duas varidveis, primeiramente, ¢ importante a
visualizacdo do diagrama de dispersdo e do histograma. Nesses graficos € possivel verificar se
ha relagdo monotdnica ascendente ou descente, se a relacdo possui uma tendéncia linear e se a

distribuicao dos dados € normal (Zou, Tuncali e Silverman, 2003).

O Grafico 4 apresenta a dispersdo da evasao em relagdo aos parametros relacionados
aos matriculados por género, idade, turno e reserva de vagas em agoes afirmativas, e em relagao

a concorréncia. O gréafico evidencia claramente uma relacdo ndo-linear das varidveis
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explicativas com a variavel explicada. Miot (2018) afirma que, ao contrario do teste de Pearson,

o uso do teste ndo paramétrico de Spearman ¢ indicado quando a relagdo entre as variaveis €

ndo-linear.

Grifico 4- Dispersdo da evasido em relaciio a concorréncia e ao percentual de matriculados por
género, por idade, por turno e por reserva de vagas em acdes afirmativas
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Fonte: resultados da pesquisa.
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Grafico 5 apresenta as distribui¢cdes da taxa de evasdo para as areas gerais, as regioes

geograficas e os periodos analisados. E possivel identificar uma distribui¢io assimétrica
positiva com um padrdo de assimetria tendendo mais a esquerda. Miot (2018) salienta, ainda,
que a abordagem normalmente utilizada na investigacao da correlagdo entre varidveis que nao
apresentam distribui¢ao normal ¢ a correlagdo da ordem de postos de Spearman. Esse método
também se aplica em casos que a0 menos uma das varidveis apresenta caracteristicas ordinais

(Zou, Tuncali e Silverman, 2003; Miot, 2018).
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Grafico 5- Histograma da evasio em relagdo as areas gerais, as regides geograficas e aos periodos
antes, durante e apds a pandemia de COVID-19
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Fonte: resultados da pesquisa.

O resultado do teste de correlacdo de Spearman ¢ apresentado no apéndice A.2. Ele
mostra que os paradmetros analisados, em sua maioria, demonstraram haver alguma correlacao

com a variavel explicada com um nivel de significancia adequado (p<0.05).

4.1.2 Fator de Inflagdo da Variancia (VIF)

Os Fatores de Inflagdo da Variancia (VIF) resultantes do modelo apresentaram os

coeficientes dispostos na Tabela 1.

Usualmente o valor do VIF igual a 1 indica que ndo ha nenhuma correlagdo entre as
variaveis. Quando o coeficiente encontrado esta entre 1 e 5 indica que hé correlagdo moderada,

e, se o VIF for maior que 5 significa forte indicio de multicolinearidade.
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Tabela 1- Fator de Inflacido da Variancia (VIF) considerando as variaveis relacionadas aos matriculados em
valores percentuais no modelo de regressao

Variavel VIF Variavel VIF
dgb6 3.39 dgl 1.75
dg7 3.09 poscovid 1.69
prop40a49 2.93 Inconc 1.67
propescopub 291 dg2 1.67
proprenda 2.87 propfem 1.67
propetn 2.74 propnot 1.57
prop35a39 2.59 covid 1.43
prop30a34 2.32 dreg3 1.43
dreg5 2.20 prop60mais 1.42
dg3 2.14 dregl 1.41
prop50a59 2.09 prop25a29 1.28
dreg2 1.88 proppdef 1.20
dg8 1.85 propOal? 1.17
dg5s 1.83 dgll 1.15
dg4 1.76 propoutros 1.09
Média 1.92

Fonte: resultados da pesquisa.

Os valores do VIF das variaveis utilizadas estao abaixo de 5, mostrando baixo indicio
de multicolinearidade entre as variaveis, e, em alguns casos, os valores estdo proximos de 1,

indicando auséncia de multicolinearidade entre as variaveis explicativas utilizadas no modelo.

42 TESTES DO MODELO DE REGRESSAO PARA RESPOSTA
FRACIONARIA

Os resultados dos testes desse modelo podem ser verificados no Apéndice B.1.

Seguindo Bendig ef al. (2025) para estimar erros robustos de Huber—White, partindo da
premissa que os erros variam em magnitude ao longo dos valores da variavel independente,
portanto existe heterocedasticidade; o modelo utilizado adota a op¢do de erros robustos

“vce(robust)”.

O Teste de Wooldridge para autocorrelagdo em painel ¢ tradicionalmente aplicado a
modelos xtreg. Contudo, para modelos GEE (xtgee), a abordagem precisa ser adaptada. Dessa
forma, foram testadas as correlagdes “unstructured”, “ar1” e “ar2” separadamente e analisados

os seus resultados.
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Considerando as opgdes de link “probit” ou “logit” combinadas com as opg¢des de

b AN1Y

correlacdes “corr(unstructured)”, “corr(arl)” e “corr(ar2)”, os resultados estdo resumidos na

Tabela 2 :

Tabela 2- Resultados de Wald Chi* para os modelos com link probit ou logit, corr(arl), corr(ar2) ou
corr(unstructured)

link (corr) Wald Chi? Prob > Chi? N° :;nggfivrl?;t-ivcg;f;cg.elrlte
probit arl 2341.09 0 9
probit ar2 2551,01 0 7
probit unstructured 2160.92 0 4

logit arl 2490.83 0 6

logit ar2 2303.58 0 5

logit unstructured 2139.81 0 4

Fonte: resultados da pesquisa.

O Wald Chi? testa a significancia global do modelo. Os modelos link(probit) corr(ar2)
e link(logit) corr(arl) apresentaram os resultados de Wald Chi® (Prob > Chi? = 0.0000) maiores
que os demais, 2551,01 e 2490.83, respectivamente. Contudo, embora o valor de Wald Chi® no
modelo link(logit) corr(arl) tenha sido menor, ou seja, tem um poder de explicagdo global do
modelo ligeiramente inferior, ele apresenta 6 variaveis sem significancia estatistica, 1 a menos

que no modelo link(probit) corr(ar2).

Considerando esses resultados e os argumentos de Gujarati (2008), onde explica que o
“logit” ¢ melhor interpretavel e tem um ajuste melhor devido ao ritmo de resposta um pouco
mais lento (o modelo link(probit) corr(ar2) gastou 9 iteragdes para convergir, enquanto o
link(logit) corr(arl) gastou 11 iteragdes), neste trabalho o modelo adotado foi o link(logit)

corr(arl).

2% ¢

Para definicdo do uso de “logit”, “arl1” e “vcs(robust)” os testes foram aplicados ao
periodo todo, de 2018 a 2023, e depois de definido, foi estendido ao demais modelos (2018-
2019, 2020-2021 e 2022-2023).

A seguir seguem os resultados dos testes de diagnostico para verificagdo da consisténcia

do modelo:

I. Para todos os 4 casos (periodos pré-pandemia, durante a pandemia, pos-pandemia e

periodo total), foram analisadas as significancias das variaveis incluidas (residuos “ hat”). Os
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resultados mostram que nem todas as varidveis " hat" foram significativas, especialmente no
periodo pos-pandemia, a maioria ndo foi significativa (os resultados se encontram nos

Apéndices B2, B3, B4 ¢ BYS).

I1. Apds a aplicacdo do teste de validade dos instrumentos, os resultados de Chi? foram

significativos para todos os 4 casos, conforme resultados apresentados no Apéndice B.1.

III. A analise do pseudo R2 ndo pdde ser concretizada porque ndo estd previsto para o

xtgee no Stata®.

IvV.O

Grafico 6 ilustra os residuos de Pearson, onde “p hat” contém as probabilidades

previstas, em todos os 4 periodos. Em todos os periodos, a dispersao nao apresentou um padrao
como uma tendéncia crescente ou decrescente, que poderia indicar problemas de especificacao
do modelo. Os residuos estdo distribuidos aleatoriamente em torno de zero. No grafico quantil
normal, os pontos estdo aproximadamente alinhados com a diagonal do grafico, ou seja, os
residuos seguem uma distribuicdo normal. E o histograma mostra uma distribui¢do simétrica

com centro proximo de zero. Essas caracteristicas indicam uma escolha apropriada do modelo.

Grafico 6- Visualizacdo dos residuos de Pearson em relacdo as probabilidades previstas —
dispersio, quantil normal e histograma
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Fonte: resultados da pesquisa.
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V. Os resultados da correlagao entre “eva” e “p hat” fornecem uma ideia da adequagao
preditiva. Para todo o periodo a correlagdo ¢ 0.5128. Para os periodos antes, durante ¢ apos a
pandemia as correlagdes foram 0.4140, 0.4510 e 0.4725, respectivamente. Pode-se considerar

uma correlacdo moderada. Os resultados podem ser verificados no Apéndice B.1.

VL. O

Grafico / traz o resultado da avaliagdo da distribuicao dos valores preditivos por meio
do histograma.

Grafico 7- Distribuicao dos Valores Preditivos
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Fonte: resultados da pesquisa.

E possivel verificar que as probabilidades estimadas “p hat” apresentaram uma
distribui¢do razoavel. Ou seja, ¢ um resultado positivo, visto que ndo ha uma concentragdo em

0 ou 1 em nenhum dos 4 periodos.

4.3 ABORDAGEM DESCRITIVA DOS DADOS
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4.3.1 Areas gerais do conhecimento

A pesquisa analisa a evasao, entre outras variaveis, nas 11 areas gerais do conhecimento,
de acordo com a classificagdo utilizada pelo INEP, apresentadas na Tabela 3. Todavia, dentre
elas, a area intitulada como “Programas Basicos” chama atengdo devido aos indices estatisticos
em relacdo as demais areas. Nela estdo contidos os cursos de graduacao cuja forma de ingresso
se d4 por meio da chamada “entrada tinica”, ou por Area Basica de Ingresso (ABI), onde é
possivel escolher o curso posteriormente. Explica o INEP (2015) que a ABI se refere a situagao
em que uma Unica entrada no curso possibilitard ao estudante, ap6s a conclusdo de um conjunto

basico de disciplinas (ou ciclo basico), a escolha efetiva da sua formacao académica.

Foi verificado que o niimero de observagdes dentro desse grupo ¢ baixo em relagdo as
outras areas e que os cursos sao muito diversos (ABI - Musica; ABI - Teatro; ABI - Matematica,
ABI - Historia; ABI - Letras Espanhol; ABI - Letras Francés, ABI - Educacao Intercultural etc),
podendo comprometer a esséncia do estudo, uma vez que cada curso apresenta caracteristicas
particulares e impacta de forma diferente nos indices de evasdao. Além disso, o estudo mostra

que a evasao dentro dessa area tem alta dispersao.

Para compreender a distribui¢do dos dados e suas caracteristicas principais, como
tendéncia central, dispersao e amplitude, foram levantadas as estatisticas descritivas da evasao

em relacdo as dreas gerais, conforme disposto na Tabela 3.

Tabela 3- Estatisticas descritivas da evasido por area geral

Area Geral ‘ N ‘ Mean ‘ SD ‘ CvV ‘ P25 ‘ P50 ‘ P75 | Min | Max
Agricultura,
silvicultura, pesca 1194 0.1762878  0.1172442  0.6650727  0.0892857  0.1498032  0.2374101 0 0.775

€ veterinaria

Artes e

. 950 02222146  0.1609642 07243636  0.1071429  0.1865537 03023256 0 0962963
humanidades
Ciéncias naturais,
matematica e 1661 0250739  0.1577727  0.6292309  0.1333333  0.2173913 03349754 0 0.96
estatisticas
Ciéncias sociais,
comunicagio e 1372 0.1895821  0.1309301  0.6906248  0.0852283  0.1673559  0.2676495 0 0.8484849
informagao
Computagéo, TI e 665 0.1941839  0.1063074  0.547457  0.1190476  0.1783784  0.2478261 0 06521739

Comunicagao

Educagao 4440 0.2366619 0. 1416432 0. 5985045  0.1333333  0.2115784  0.3205618 0 0.9135802
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Engenharia,

produqﬁo [§ 2952 0.184518 0.1178284  0.6385739  0.1005223 0.1572758  0.2437237 0 0.8409091
construcao

Negocios,

administrac¢do e 1374 0.1603883 0.10522  0.6560325  0.0851064  0.1424045  0.2087912 0 0.849315
direito

Programas basicos 258 0.4333456  0.2122859  0.4898767 0.2627986  0.3831827 0.625 0.0353698  0.9790576
Satde e bem-estar 1904 0.1137092 0.0802228 0.7055082 0.0593907  0.0972837  0.1495614 0 0.6261683
Servigos 210 0.2224307 0.1295334  0.5823539  0.1302326  0.2102355 0.3076923 0  0.6940299
Total global 16980 0.2013058  0.1391166  0.6910708  0.0996092  0.1699188  0.2708333 0 0.9790576
N: Numero de observagdes encontradas para evasao

Mean: Média da taxa de evasdo

SD: Desvio-padrio

CV: Coeficiente de varia¢do
P2s: Percentil 25
P50: Percentil 50
P75: Percentil 75

Min: Valor minimo

Max: Valor maximo

Fonte: resultados da pesquisa.

O numero de observagdes (N) varia bastante entre as areas. O maior ¢ da area de
Educacao (4440) e o menor em Programas basicos (258). Em relagdo a média (Mean) da taxa
de evasdo, observa-se que ¢ mais alta em Programas basicos (0,43), uma taxa
consideravelmente maior do que a da proxima area mais alta: Ciéncias naturais, matematica e
estatisticas. Além disso, a média da evasdo em Programas basicos ¢ mais que o dobro da média

global.

O desvio padrao (SD) ¢ a medida mais comum para avaliar a dispersdao dos dados. Ele
indica o quanto os valores individuais de um conjunto de dados se distanciam da média
(Wooldridge, 2013). Na amostra utilizada os desvios-padrao variam muito, sendo que a area de
Programas bésicos também apresenta o maior valor (0,21), o que sugere uma maior dispersao
dos dados nesta area. No entanto, foi calculado também o coeficiente de variagao (CV), que ao
contrario do desvio-padrdo, indica uma dispersdo relativa e, nesse caso a area de Programas
basicos apresentou o menor indice. O CV expressa o desvio padrdo como uma porcentagem da
média, tornando possivel comparar a variabilidade entre conjuntos de dados que tém unidades
diferentes ou escalas diferentes (Fialho, 2014). O coeficiente de variacdo ¢ maior em Artes e

humanidades (0,72), indicando que os dados nessa area sdo mais dispersos em relacdo a média.
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O percentil P25 conhecido como o primeiro quartil, ¢ o marco abaixo do qual estdo os
25% menores valores. Ele representa o ponto de corte para os 25% valores inferiores. Do
mesmo modo o percentil P50 (mediana) separa os valores 50% inferiores e os 50% superiores,
assim como o percentil P75, também conhecido como o terceiro quartil, ¢ o valor abaixo do
qual compreendem 75% dos menores valores (Hoed, 2016). Em outros termos, os percentis
indicam a porcentagem de dados que estdo abaixo de um valor especifico e ajudam a entender

a dispersao dos dados de maneira mais robusta, sem a influéncia de valores extremos (outliers).

O

Grafico 8 revela que a area Programas basicos possui a maior amplitude interquartilica,

isso implica que, quanto maior a diferenga entre P25 e P75, maior ¢ a dispersao dos dados na

parte central da distribuicao.

Ainda nesse sentido, o

Gréafico & demonstra uma maior assimetria para a area de Programas basicos em fungao

da ndo centralizacdo na mediana no box. Além disso, os "bigodes", que indicam a variabilidade
dos dados fora da caixa, apresentam um intervalo de valores muito maior que a amplitude
interquartilica a partir de P25 e P75. Portanto, os bigodes, quando longos, indicam que os dados
se espalham bastante (maior dispersdo). Quando curtos, indicam que os dados estdo mais

concentrados em torno da mediana (menor dispersao) (Hoed, 2016).

Grafico 8- Distribuicio das observacdes sobre a evasio, por area geral, por meio de diagrama de
caixas
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Fonte: resultados da pesquisa.

Também ¢ possivel verificar a dispersdo por meio da largura da caixa, ou seja, a
amplitude entre os quartis. Quanto maior a caixa, maior a variabilidade entre o 25° e o 75°

percentil. A area de Programas basicos €, evidentemente a 4rea com maior amplitude.

Portanto, no que tange as areas analisadas, foi necessario excluir a area Programas
basicos pela possibilidade de influenciar a resposta do comportamento da evasdo além de
comprometer os resultados das outras areas. As demais andlises do trabalho ja ndo consideram

essa area.

O

Grafico 9 mostra a evasdo média por area geral (excluida a 4rea de Programas Basicos)

ao longo de todo o periodo analisado.

Grafico 9- Evasao média por area geral ao longo tempo (2018-2023)
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Fonte: resultados da pesquisa.

O Grafico 9 revela ainda que, em qualquer ano, a evasdo na area de Ciéncias naturais,
matematica e estatisticas ¢ maior que todas as outras, com exce¢ao do periodo de 2021 a 2022
que se assemelha a area de Educagdo. Essas duas areas apresentam média de evasdo maiores
que os valores médios da evasdo total apresentados na Error! Reference source not found.3.
Esse achado se contrapde a pesquisa de Gomes e Hirata (2022). Nos resultados da pesquisa, os
autores afirmam que os cursos na area de Educacdo geralmente apresentam menor risco de

evasio.

Por outro lado, a area de Saude e bem-estar se mostra a de menor evasao ao longo do
periodo, bem abaixo da média. Silva Filho ef a/ (2007) também encontraram taxas médias
anuais de evasdo menores que a média nacional. Pode-se inferir que um dos fatores que podem
influenciar esse indice € a alta concorréncia, principalmente porque os cursos de medicina, que
estao contidos nesse grupo, sao reconhecidos no Brasil por alta procura. Adachi (Adachi, 2009)
afirma que cursos como Medicina e Odontologia apresentam menores taxas de evasdo

académica.

As demais areas do conhecimento tém evasdo mais proxima da média global, numa
escala de classificacdo da maior a menor seguindo as areas: Servigos, Artes ¢ Humanidades,

Computacdo e Tecnologias da Informacdo e Comunicacdo (TIC), Ciéncias sociais,
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comunicagdo e informag¢do, Engenharia, produ¢ao e construgdo, Agricultura, silvicultura, pesca
e veterinaria e Negocios, administracdo e direito, podendo intercambiar um pouco entre elas

em algum ano especifico.

A érea de Servicos, especificamente, com indice médio de evasao de 22%,
aproximadamente, se mostra como a terceira maior taxa dentre as outras areas. Verifica-se que
essa area apresentou indices mais elevados em pesquisa anterior, com uma média de 29% entre

2001 e 2005, sendo a area com a maior taxa de evasao a época (Silva Filho et al., 2007).

Essas analises revelam também que os cursos das areas de Ciéncias sociais,
comunica¢do ¢ informagdo e Negdcios, administragdo e direito, particularmente, aparentam
reducdo dos indices médios de evasdo em relagdo a periodos anteriores. Silva Filho et al/ (2007)
afirmam que a taxa média anual de evasdo para essas areas era de aproximadamente 25% no

periodo de 2001 a 2005'. No periodo de andlise da pesquisa essa média nio alcanga 20%.

De 2018 a 2019 houve um leve declinio da evasdo em todas as areas, excetuando-se
Ciéncias naturais, matematica ¢ estatisticas, Computagdo e Tecnologias da Informagdo e
Comunicacdo (TIC) e Engenharia, producdo e constru¢cdo que apresentaram ligeiro aumento,
podendo inferir, nesse periodo, algum tipo de problema dos discentes em relagdo aos cursos de
maior abstracdo. Esses resultados vao ao encontro com os achados de Hoed (2016), o autor
concluiu que os cursos com maiores taxas de evasdo sdao cursos com grande exigéncia

matematica.

Em 2020 observa-se um aumento da evasdo em todas as areas, salvo Engenharia,
producdo e construgdo que se manteve praticamente estavel, seguida de uma queda em todas as
areas no ano de 2021. O ano de 2020 foi marcado pelo inicio da pandemia de COVID-19 no
Brasil. Muitas institui¢des de ensino adotaram as instrucdes de suspensao das aulas presenciais
de acordo com as recomendagdes das organizagdes nacionais e internacionais de saude, a época.
Algumas encontraram dificuldades para remodelar sua dindmica de ensino em um novo
ambiente, o virtual. Ainda nesse sentido, o periodo pandémico trouxe consigo sentimentos de
medo e incertezas quanto a saude e seguranca da populacdo, seguidos de problemas
psicologicos advindos do isolamento social. Uma pesquisa realizada com estudantes de

graduagdo no Brasil identificou aumento significativo na ansiedade, instabilidade emocional e

' Nesse periodo, a classifica¢do e subdivisdo das 4reas de conhecimento adotadas pelo Inep era um pouco diferente,
sendo que essas duas areas eram compreendidas dentro de uma tnica: Ciéncias Sociais, Negocios e Direito.
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piora na saude mental em geral (Valesan et al., 2024). Esse fenomeno pode ter influenciado os

discentes em relagdo a decisdo de se manterem matriculados, ou ndo, nos cursos de graduacao.

Em contrapartida, a queda expressiva dos indices de evasao no ano seguinte pode se
justificar em fun¢ao da adogao, por algumas instituigdes de ensino, da ndo obrigatoriedade de
inscrigdo em componentes curriculares, entendendo-se que os discentes optantes de cursos
presenciais ndo poderiam ser obrigados a cursar a gradua¢do em formato a distancia, além da
flexibilizacao do calendario académico das institui¢des (Brasil, 2020c; Brasil, 2020d). Essas

medidas podem ter causado impacto na queda da evasao.

O ano de 2022 teve um aumento expressivo de evasdo em todas as dreas com uma leve
queda em 2023, mas ainda assim, mantendo-se maior do que no ano de 2021. Isso pode ser
justificado pela dificuldade de retorno dos discentes a universidade apds um periodo de

aproximadamente 2 anos em isolamento social.

E observavel ainda, que a evasdo obedece a um comportamento padrdo ao longo do
periodo analisado, independentemente da area de conhecimento. Ou seja, as razdes que
motivam a tendéncia de aumento ou diminui¢do da evasdao pelos discentes, nesse periodo,

podem transcender as questdes académicas e estarem também relacionadas as questdes sociais.

4.3.2 Regides geograficas do Brasil

A mesma andlise das estatisticas descritivas foi feita para a evasdo em relagdo as 5
regides geograficas brasileiras: Centro-Oeste, Nordeste, Norte, Sudeste e Sul, conforme Tabela
4 (excluida a area de Programas Basicos). Essas estatisticas ajudam a entender como a evasao

varia entre as diferentes regides e a identificar possiveis padrdes ou inconsisténcias.

De acordo com os valores apresentados na Tabela 4 € o com o

Grafico 1 0, pode-se verificar que o desvio padrdo (SD) e o coeficiente de variagao

(CV) indicam que, embora a média da evasao seja relativamente baixa, a dispersdo dos dados
nas regioes pode ser significativa. Em algumas regides, como Sudeste e o Nordeste, essa

dispersdo ¢ particularmente alta: 0,69 e 0,67, respectivamente.

Tabela 4- Estatisticas descritivas da evasdo por regido geografica dos cursos
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Regido N Mean SD Cv P25 P50 P75 Min Max
Centro-

Oeste 2.076 2089176 .1359996 .6509725 .1077769 .1836735 .2884064 0 .8888889
Nordeste 4.914 .1909979 .1290107 .6754561 .0982503 .1632226 255814 0 .96
Norte 1.302 .2290145 .1453971 .6348817 .1282051 2 3052632 0 .9135802
Sudeste 5.046 .1646845 1136982 .6903997 .0845987 .141065 2171717 0 962963
Sul 3.384 23786  .1511863 .6356101 .1193182 .2097338 .3333333 0 .8867925
;l(())tl?;l 16.722 .1977258 134595  .6807154 .0986842 .1680272 .2673267 0 962963
N: Numero de observagdes encontradas para evasao

Mean: Média da taxa de evasdo

SD: Desvio-padrido

CV: Coeficiente de varia¢do
P25: Percentil 25
P50: Percentil 50
P75: Percentil 75

Min: Valor minimo

Max: Valor maximo

Fonte: resultados da pesquisa.

A regido Sul apresentou a maior média de evasao (0,2379), seguida pela regido Norte
(0,2290) e pelo Centro-Oeste (0,2089). Em contrapartida, a menor média foi observada no
Sudeste (0,1647) para esse recorte temporal. Apesar das diferencas nas médias, o coeficiente
de variacao (CV) se manteve proximo em todas as regides (variando de 0,6349 a 0,6904), o que
indica que a dispersdo relativa das taxas foi semelhante, sugerindo que a variagdo na evasao €

consistente entre as regioes.

No sentido do que os resultados apresentam, uma pesquisa com dados de 2011 a 2016
indicou que a evasao ocorre mais frequentemente na regido Sul e em universidades localizadas
no interior. Institui¢des interiorizadas, com um perfil de estudantes mais popular, enfrentam

indices de evasdo superiores a 50% (Nierotka, Salata e Martins, 2023).

O percentil 75 (P75) para as regides Sul (0,3333) e Norte (0,3053) apresentam valores
bem mais elevados que o Sudeste (0,2171) e o Nordeste (0,2558), refor¢ando que, mesmo entre

as instituicdes com menores taxas, ainda existem picos mais altos nessas duas regides.

De forma agregada, a média nacional de evasdo foi de 0,1977, com desvio-padrdo de
0,1346, indicando que, no geral, cerca de 20% dos estudantes evadiram, mas com varia¢ao
consideravel entre cursos e contextos regionais. Esses resultados sugerem que politicas de

permanéncia estudantil podem demandar estratégias diferenciadas por regido, levando em conta
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que, apesar da dispersdo relativa semelhante, os niveis médios de evasdo nao sao uniformes no

territorio nacional.

O

Grafico 1 0 revela ainda que todas as regides possuem outliers, o que indica varios

cursos com evasao muito alta, mesmo em regides com menor mediana. O valor minimo de 0
em todas as regides mostra que, em alguns casos, a evasao ¢ nula, enquanto 0os maximos sao
bem elevados, com destaque para o Sudeste (0,96), indicando que, embora a evasdo média seja
inferior as demais, ainda existem picos de evasdo significativos, chegando a quase 100%.

Grafico 10- Distribuicdo das observacgdes sobre a evasio, por regido geografica, por meio de
diagrama de caixas
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Fonte: resultados da pesquisa.

Embora a mediana do indice de evasao seja relativamente baixa em todas as regioes, ha
variacdes importantes. A dispersdao dos dados, indicada pelo comprimento das caixas e pelos
limites dos “bigodes”, mostra que existe variabilidade consideravel dentro de cada regido, sendo

o Nordeste e o Sudeste 0s casos com maiores extremos positivos.
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A distribui¢@o das evasdes tende a ser assimétrica em todas as regides, com uma maior
concentragdo de valores no lado inferior, ou seja, valores mais baixos de evasdo, mas com uma

cauda que pode alcangar valores mais altos de evasao.

Nesse sentido, a analise permite inferir que a maioria das regides apresenta indices de
evasdo abaixo de 0,4, mas estratégias de mitigagdo deveriam focar nos casos extremos,
especialmente nas regides Sudeste e Nordeste, onde ha maior concentracdo de valores atipicos.
Esses achados fornecem uma base visual para investigar fatores socioecondomicos ou estruturais

que influenciam a evasao escolar.

4.3.3 Concorréncia

O
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Grafico 1 mostra a dispersdao entre a evasao e a concorréncia. Ele apresenta uma

relagdo inversa entre evasao e concorréncia, concentrando-se a maior parte da evasao nos

menores indices de candidato/vaga.

A Tabela 5 apresenta as estatisticas descritivas da concorréncia em relagdo as areas do
conhecimento. Ela revela que a maior média entre as areas esta na area Saude e bem-estar,
aproximadamente 21,6 candidatos por vaga. Essa area também apresenta o maior valor
absoluto: 192,52 candidatos por vaga. Muito possivelmente, esses indices estdo atrelados a
procura elevada pelos cursos de Medicina nos ultimos anos no Brasil (Andrade, 2025). Esses
cursos, que geralmente tém niveis elevados de concorréncia, apresentam baixa evasdo. Isso ¢
justificado pela satisfacdo e motivagdo do estudante ao ser aprovado em um curso tdo
concorrido, além dos anseios de realizagdo profissional e financeira (Hoed, 2016). Isso sugere,
de antemao, uma comparagao da elevada concorréncia nessa area com as menores médias de
evasdo. Silva Filho ef al. (2007) e Adachi (2009) admitem encontrar correlacdo negativa da
evasdo com a demanda, explicando que areas com alta relacdo candidato por vaga tendem a

menor desisténcia.

Ainda nesse sentido, a menor procura pelos cursos da area de Ciéncias naturais,
matematica e estatisticas, média de 4,44 candidatos por vagas, pode estar intimamente

relacionado com a média de evasdo, visto que a area apresentou a maior saida.

Tabela 5- Estatisticas descritivas da concorréncia por area geral

Area Geral ‘ N ‘ Mean ‘ SD ‘ Cv ‘ P25 ‘ P50 ‘ P75 | Min ‘ Max
Agricultura,
silvicultura, pesca 1194 7.831867 8.242876 1.052479 2.491525 5.165151 9.56701 .0752688 56.97143
e veterinaria

Artes e. 950 6.484781 6.168914 19512909 2.009091 4.555 9.1 .0694444 42.91667
humanidades

Ciéncias naturais,

matematica e 1661 4.43844 3.729237 .8402135 1.804878 35 5.925 .1025641 30.68182
estatisticas

Ciéncias sociais,
comunicagdo e 1372 10.30462 12.26399 1.190145 3.189167 6.227778 11.81057 2093023 94.6383
informagéo

Computacao e
Tecnologias da 665 7.036306 5.421202 7704614 3.454545 5.690909 9.333333 4129032 47.12

Informagao

Educacdo 4440 5.256261 5.350405 1.017911 1.724447 3.628719  6.995833 0111111 62.4375
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Engenharia,

produgéo e 2952  5.053695 4.702123 9304326 2.094885 3.803913 6.333333 144 51.92
construcao

Negocios,

administrac¢do e 1374 11.89458 10.37639 .8723629 4.270492 8.948822 16.43518 3658537 73.46
direito

Satde e bem-estar 1904 21.59696 23.08879 1.069076 8.017424 14.53137 26.01082 .3902439 192.5238
Servigos 210 8.882685 10.00258 1.126076 2.215909 5.020759 11.4 .094697 56.59259
Total global 16722  8.329539 11.47813 1.378003 2.386364 4.887301 9.717391 0111111 192.5238
N: Numero de observagdes encontradas para evasao

Mean: Meédia da taxa de evasdo

SD: Desvio-padrio

CV: Coeficiente de varia¢do

P25: Percentil 25

P50: Percentil 50

P75: Percentil 75

Min: Valor minimo

Max:  Valor maximo

Fonte: resultados da pesquisa.

A mesma observacdo pode ser feita para a concorréncia nas regides geograficas,

conforme Tabela 6. Ela mostra que as regides Sudeste e Nordeste, que apresentam as maiores

concorréncias, também vao ao encontro da analise dos dados que indicam essas regides com as

menores médias de evasdo, o que pode estar associado ao nimero de oferta de cursos e ao

quantitativo populacional. Ao passo que a regido Sul, aquela com a maior média de evasdo,

apresenta a menor procura por cursos: 4,35 candidatos por vaga, em média, apesar de ser a

segunda regido com maior densidade demografica.

Tabela 6- Estatisticas descritivas da concorréncia por regiao geografica dos cursos

Regido N Mean SD CvV P25 P50 P75 Min Max
Centro-

Oeste 2076 6.898608 9.165097 1.328543 2.073052 4.103333 8.127307 .0111111 117.1239
Nordeste 4914 9.697247 11.32559 1.167918 3.376923 6.350824 11.575  .1035857 155.1389
Norte 1302 8.199226 11.8553 1.445904 2.454545 5.29686 9.606061 .1025641 146.775
Sudeste 5046 10.29008 13.15794 1.278701 3.4375 6.268075 11.87097  .0574713 192.5238
Sul 3384 4.347997 8.693209 1.99936 1.3 2.359775 4.358289  .0655738 174.275
Total

global 16722 8.329539 11.47813 1.378003 2.386364 4.887301 9.717391  .0111111 192.5238
N: Numero de observagdes encontradas para evasao
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Mean: Meédia da taxa de evasédo
SD: Desvio-padrio

Cv: Coeficiente de variagéo
P2s: Percentil 25

P50: Percentil 50

P75: Percentil 75

Min:  Valor minimo

Max:  Valor maximo

Fonte: resultados da pesquisa.

Os resultados apresentam também valores minimos € maximos, em todas as regides,

bastante semelhantes, revelando que em qualquer regido, existem cursos com procura muito

alta e outros com procura muito baixa. Nesse sentido, os coeficientes de variagao

significativamente elevados, denotam um comportamento heterogéneo na concorréncia entre

0s cursos presentes em cada regido.
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4.3.4 Turno

No que diz respeito a distribui¢do dos estudantes por turno, de acordo com os dados
analisados, a maioria esta matriculada no turno diurno, representando 72,0% do total. O turno
noturno concentra os 27,9% restantes dos alunos. Essa predominéancia do diurno pode refletir
tanto a maior oferta de vagas nesse periodo quanto a menor disponibilidade de cursos noturnos

em algumas regides ou areas de conhecimento.

Na Tabela 7 ¢ apresentada a evasdo média de acordo com a propor¢do de alunos
matriculados no turno noturno, dividindo as observacdes em tercis. Cada tercil representa as
proporgdes de discentes do menor para o maior, de modo que 1 representa menor proporcao, 2
representa média proporgao e 3 representa alta propor¢ao. A analise foi feita sob a perspectiva
apenas do turno noturno, pois esse parametro tem carater complementar em relagdo ao turno

diurno, dispensando a anélise desse ultimo.

Tabela 7- Evasio média pela proporc¢io de matriculados no turno noturno dividida em tercis

Tercil Mean SD
1 (menor prop. no noturno) .1835757 1290315
Noturno 2 (média prop. no noturno) .2079584 .1109474
3 (alta prop. no noturno) 2257678 1411199

Tercil:  Divisdo da proporgdo de discentes em 3 grupos

Mean: Média da taxa de evasdo

SD: Desvio-padrio

Fonte: resultados da pesquisa.

A analise da evasdo no turno noturno mostra diferencas relevantes entre os grupos
avaliados. No grupo 1, a média da evasdo ¢ de aproximadamente 18,4%, indicando a menor
média dentre os tercis. O desvio padrao de 0,129 mostra uma variacdo significativa no grupo,
inferindo que a evasdo pode ser muito diferente dependendo da unidade analisada. No segundo
tercil, a média da evasdao aumenta para cerca de 20,8%, com um desvio padrao um pouco menor,
0,11, o que indica uma tendéncia de maior evasio no turno noturno para esse grupo, mas com
variagdes menos acentuadas em relacdo ao grupo anterior, ou seja, com menor dispersao entre
os dados. O grupo 3 apresenta a maior média de evasao, cerca de 22,6%, acompanhada do maior
desvio padrao, 0,14, mostrando que, apesar de ser o grupo com maior taxa média de evasao,
também possui maior dispersdo nos indices observados. Esse tipo de andlise permite verificar

que, quanto mais se eleva a propor¢ao de alunos matriculados no turno noturno de determinado
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curso, mais se eleva as taxas de evasdo, em consonancia com Gomes e Hirata (2022) e Adachi

(2009), que afirmam que estudos indicam risco maior de evasdo em cursos noturnos.

Essa maior evasdao nos cursos noturnos ¢ frequentemente associada a dificuldade em
conciliar trabalho e estudo (Gomes e Hirata, 2022). Desse modo, o aumento gradual das médias
de evasdo do grupo 1 ao grupo 3 sugere a necessidade de investigar os fatores que contribuem
para essa diferenca, como condi¢des socioecondmicas, ja que muitas vezes o discente estuda
neste turno devido a necessidade de trabalhar, além de se verificar caracteristicas dos cursos e
suporte institucional, para que possam ser adotadas estratégias mais eficazes de reten¢ao dos

estudantes no turno noturno.

Sob a perspectiva do turno diurno, no contexto do 1° tercil (menor propor¢ao no noturno
e, portanto, maior no diurno), a evasdo média ¢ de 0,1836, a menor entre os grupos. Essa
evidéncia, somada ao peso de 72% das matriculas serem no turno diurno, mostra que este turno
pode ter um papel protetivo estrutural contra a evasdo, influenciando positivamente o
desempenho do sistema académico como um todo. A predominancia no diurno pode estar
associada a fatores como maior alinhamento com a idade universitaria regular, rotinas mais
estaveis de estudos e menor sobreposicdo com atividades laborais. Esse contexto pode
contribuir para menores chances de reprovagao, o que, segundo Chagas (2019) pode favorecer

a permanéncia.

Além disso, de acordo com Adachi (2009), alunos de cursos diurnos podem ter um perfil
socioeconomico diferente dos alunos do noturno, uma vez que ingressam na universidade com

algum tipo de apoio financeiro familiar, ndo necessitando se dividir entre trabalho e estudo.

O desvio-padrao mais baixo no 1° tercil (0,1290) e no 2° tercil (0,1109) sugere que, nos
cenarios onde a participa¢do do diurno ¢ alta, a variagdo da evasao entre cursos ¢ menor. Em
outras palavras, a permanéncia na universidade tende a ser mais uniforme, refor¢ando a ideia
de que o diurno proporciona um ambiente mais previsivel para o acompanhamento e controle

da evasdo.

4.3.5 Politica de reserva de vagas

A Tabela 8 apresenta as estatisticas descritivas das propor¢des de estudantes
matriculados por tipo de reserva de vagas. As varidveis analisadas incluem: escola publica,

etnia, deficiéncia, renda e outros.
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Tabela 8- Estatisticas descritivas da evasdo pela proporcio de matriculados por reserva de vagas (RV)

RV N Mean SD Cv P25 P50 P75 Min Max
Escola

Pablica 8317 1718276  .1034311 6019469 .0968553 .1564208  .2283465 0 .8029197
Etnia 8080  .1674267  .0984141 5878039  .0943831 153558 2244561 0 .8
Deficiéncia 2203  .1307328  .0750013  .5736994 .0757576 .1254436  .1740394 0 .5393258
Renda 6878  .1669976  .0960433 5751179  .095427 .1556626  .2227488 0 .6980198
Outros 1448  .1901609  .1149855  .6046749 .1025937 .1705607 254951 0 7288136
N: Numero de observagdes encontradas para evasao

Mean: Média da taxa de evasdo

SD: Desvio-padrio

CV: Coeficiente de varia¢do
P25: Percentil 25

P50: Percentil 50

P75: Percentil 75

Min: Valor minimo

Max: Valor maximo

Fonte: resultados da pesquisa.

A andlise das taxas de evasdo entre os grupos de ingresso por reserva de vagas revela
diferencas importantes na permanéncia estudantil conforme o tipo de politica afirmativa
utilizada. Os dados mostram que estudantes que ingressaram pela categoria ‘“‘outros”
apresentam a maior média de evasdo, com 19,0%, seguidos pelos que entraram por escola
publica (17,18%), etnia (16,74%) e renda (16,70%). A menor média de evasdo ¢ observada
entre estudantes que ingressaram por meio da reserva para pessoas com deficiéncia, com

13,07%, valor notavelmente inferior aos demais.

Ainda que as médias variem relativamente pouco (entre 13% e 19%) os desvios padrao
apontam para diferengas significativas. A evasdo por meio da categoria “outros” apresenta a
maior dispersao (SD =0,115), indicando que a experiéncia de permanéncia dos estudantes dessa
categoria varia amplamente conforme o contexto. Essa heterogeneidade pode refletir a propria
natureza indefinida dessa categoria, que possivelmente envolve processos institucionais de
cotas ou a combinac¢ao delas. Em contraste, a evasao entre estudantes com deficiéncia tem o
menor desvio padrdo (0,075), sugerindo uma distribuicdo mais concentrada, e com a média
relativamente baixa. Isso pode indicar que, onde ha politicas especificas de suporte, a

permanéncia desses estudantes € mais estavel, embora o nimero absoluto de observagdes (N =
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2203) seja bem menor que nas demais categorias, porque, na pratica, o numero de alunos

matriculados com essa condi¢do ¢ muito menor do que os demais.

Os valores minimos ¢ maximos reforgam a variagdo na evasao conforme o tipo de
reserva de vaga. Todas as categorias apresentam cursos com evasao nula (minimo = 0),
indicando que hé cursos nos quais a permanéncia foi total para aquele grupo. No entanto, os
valores maximos sdo elevados: em alguns cursos, cerca de 80% dos estudantes que ingressaram
por escola publica ou etnia evadiram, e cerca de 70% entre os que entraram pelas categorias
“renda” ou “outros” também deixam a universidade antes de completar a graduacao. A evasao
maxima entre pessoas com deficiéncia também ¢ alta (53,9%), mas ainda inferior as demais.
Contudo, como dito anteriormente, a entrada desse grupo de alunos ¢ baixa, tornando essas

taxas, na pratica, pouco expressivas.

Os alunos provenientes de escola publica, por vezes, enfrentam problemas de
aprendizagem. Dias, Theophilo e Lopes (2010) justificam que parte dos estudantes evadidos
que alegaram dificuldades académicas tinham estudado integralmente em escolas publicas, o

que pode refletir a precaria formacgao oferecida pelo ensino publico.

Em relagdo ao grupo étnico, Gomes e Hirata (2022) afirmam que estudantes ndo brancos
(negros e pardos, por exemplo) t€ém um risco de evasdo 1,08 vezes maior em comparagdo com
estudantes brancos. Especificamente, estudantes autodeclarados negros t€ém um risco de evasao
quase 30% maior do que os brancos, mesmo quando outros fatores sao controlados, indicando
que a etnia continua a criar desigualdades mesmo apds o ingresso no ensino superior (Nierotka,

Salata e Martins, 2023).

Para o grupo de ingressantes por reserva de vagas por renda, Nierotka, Salata e Martins
(2023) sugerem que o apoio financeiro por meio de programas de assisténcia estudantil, como
transporte, moradia e alimentacdo (PNAES), podem reduz significativamente as chances de
evasdo. Guerra, Ferraz e Medeiros (2019) complementam que, em pesquisa, a minoria dos
alunos evadidos utilizou a politica de assisténcia social, sugerindo que os estudantes assistidos

por essa politica tendem a nao evadir.

Esses resultados sugerem que, embora as politicas de reserva de vagas contribuam para
0 acesso ao ensino superior, elas ndo garantem, por si s, a permanéncia. A evasio expressiva
entre alunos de politicas de reserva de vagas nas categorias como escola publica, renda e etnia

pode refletir fragilidades socioecondmicas persistentes, falta de suporte institucional ou outras
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barreiras enfrentadas apds o ingresso. Por outro lado, a menor taxa de evasao entre pessoas com
deficiéncia, embora promissora, deve ser interpretada com cautela, dada a menor

representatividade desse grupo e a possivel seletividade na entrada.

A elevada variabilidade entre cursos, evidenciada pelos desvios padrao e pelos
maximos, aponta para a importancia de politicas complementares ao ingresso, voltadas a
permanéncia e ao acompanhamento individualizado dos estudantes beneficiados pelas ac¢des

afirmativas que estao experimentando dificuldades académicas.

4.3.6 Género

A propor¢ao de mulheres matriculadas nas instituigdes analisadas neste trabalho ¢ de
52,8%, enquanto a propor¢do de homens ¢ de 47,2%. Esses valores revelam uma leve
predominancia feminina no meio académico. Contudo, a relagdo entre a composi¢do de género

e os indices de evasdo apresenta nuances importantes.

A Tabela 9 revela a evasao média de acordo com a propor¢ao de alunas matriculadas,
dividindo as observagoes em tercis. Cada tercil representa as proporgoes de discentes do menor
para o maior, de modo que 1 representa menor propor¢do, 2 representa média propor¢ao e 3
representa alta propor¢do. A andlise foi feita sob a perspectiva apenas do género feminino, pois
esse parametro tem carater complementar em relacdo ao género masculino (s6 existem essas

duas possibilidades no banco de dados), dispensando a anélise desse ultimo.

Tabela 9- Evasao média pela proporc¢ao de matriculadas do género feminino dividida em tercis

Tercil Mean SD
1 (menor prop. de mulheres) .2108537 .1408038
Fem 2 (média prop. de mulheres) .2055622 .1356509
3 (alta prop. de mulheres) 1767614 1243127

Tercil:  Divisdo da proporgdo de discentes em 3 grupos

Mean: Média da taxa de evasdo

SD: Desvio-padrio

Fonte: resultados da pesquisa.

Ao dividir as observagdes da propor¢ao de mulheres em tercis nota-se que a evasao
média diminui conforme aumenta a presen¢a feminina. Nos cursos com menor propor¢ao de

mulheres, como visto no 1° tercil, a evasdo média foi de 21,1%. No grupo intermedidrio, 2°
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tercil, essa média caiu para 20,6%, aproximadamente, €, nos cursos com maior propor¢ao
feminina, 3° tercil, a evasdo média foi a menor, cerca de 17,7%. Esse comportamento sugere

que a maior presenca de mulheres pode estar associada a taxas menores de evasao.

Essas informagdes sdo visualmente corroboradas pelo Grafico 11, que apresenta a
distribuicdo das observagdes sobre a evasdo pela propor¢ao de matriculadas do género
feminino, por meio de diagrama de caixas, divididas em tercis. A andlise dos boxplots revela
uma relagdo inversa entre a presencga feminina e o indice de evasao. Ao observar a distribui¢ao
da evasao por tercis, verifica-se que os cursos com menor propor¢ao de alunas (primeiro tercil)
apresentam uma mediana de evasdo mais elevada em comparagdo aos cursos com propor¢ao
intermediaria (segundo tercil) e, especialmente, em relacdo aos cursos com maior presenca
feminina (terceiro tercil). Essa analise ¢ importante porque a mediana, que € o ponto médio da
amostra, sugere claramente uma tendéncia de redug@o nos niveis de evasao no box em que a
participagdo feminina ¢ mais concentrada.

Grafico 11- Distribuicdo das observacdes sobre a evasido pela proporc¢io de matriculadas do
género feminino, por meio de diagrama de caixas, divididas em tercis

Propor¢do de mulheres

1

Fonte: resultados da pesquisa.
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Além da mediana, nota-se que a dispersdo dos dados, expressa pela amplitude
interquartil e pela presenca de valores extremos, ¢ relativamente semelhante entre os trés
grupos. Contudo, o terceiro tercil, que representa os cursos com maior propor¢ao de mulheres,
aparenta concentrar um numero ligeiramente menor de outliers no extremo superior, o que
reforga a hipdtese de que € mais raro encontrar indices de evasdo extremamente altos em cursos

com maior concentra¢do de mulheres.

Essa menor probabilidade de evasao para as mulheres foi observada também em um
estudo longitudinal com ingressantes de 2010 a 2017 (Gomes e Hirata, 2022). Além disso, em
uma pesquisa com estudantes de alguns cursos especificos, como Ciéncias Contabeis, por
exemplo, mostrou chance de evadir para estudantes do sexo masculino de 2,19 vezes maior do

que para estudantes do sexo feminino (Lopes et al., 2023).

Esses resultados indicam que, nos contextos analisados, hd uma correlacdo negativa
entre propor¢do de mulheres e evasdo média, ou seja, quanto maior a participa¢do feminina,
menor tende a ser a evasdo. O padrio denotado pelas estatisticas e pelo grafico pode indicar
que a presenga feminina desempenha um papel moderador na permanéncia estudantil, sendo
um elemento relevante a ser considerado em analises institucionais e politicas educacionais

voltadas a reducao da evasao.

4.3.7 Faixa etaria

Tabela 10 apresenta as estatisticas descritivas da evasdo em relagdo as proporgdes

de estudantes matriculados por faixa etaria.

Tabela 10- Estatisticas descritivas da evasido pela proporc¢ao de matriculados por faixa etaria

FaixaEtaria | N| Mean| SD| ¢V P25 P50 P75| Min|  Max
17 anos ou menos 1490 .1586879 0971444 .6121731 .0936304 1417329 2025 0 9166667
18 a 24 anos 9150 .1732746 .1055199 .6089753 .0959504 1561243 2338143 0 .8275862
25 a29 anos 6818 .1598478 .092539 .5789194 .091498 1485798 2145036 0 7524753
30 a 34 anos 5596 .1581769 .0911079 5759873 .0913347 1469989 2121465 0 7692308
35 a39 anos 4498  .1588966 0927526 .5837295 0916115 1457285 2118831 0 7524753
40 a 49 anos 4316  .170301 .1042099 .6119156 .0950255 1526775 2282159 0 .8461539

50 a 59 anos 2.778 1751225 .1100419 .6283711 0953846 1553863 .2318008 0 .8461539
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60 anos ou mais 1.435 .1827384  .1096573 .6000778 1063218 1625485 2451225 0  .6551724

N: Numero de observagdes encontradas para evasao

Mean: Média da taxa de evasdo

SD: Desvio-padrio

CV: Coeficiente de variacdo
P25: Percentil 25
P50: Percentil 50
P75: Percentil 75

Min: Valor minimo

Max: Valor maximo

Fonte: resultados da pesquisa.

A analise das taxas médias de evasdao em relagdo a proporc¢ao de matriculados por faixa
etaria revela padrdes relevantes sobre a permanéncia no ensino superior em diferentes fases da
vida. As faixas etarias mais elevadas concentram as maiores médias de evasdo, com destaque
para os grupos acima de 60 anos (18,27%) e de 50 a 59 anos (17,51%). Essa tendéncia
decrescente de evasdo conforme diminui a idade também ¢ visivel nos dados: estudantes entre
40 e 49 anos apresentam evasdo média de 17,03%, enquanto os de 30 a 39 anos apresentam
indices em torno de 15,8%. A menor evasdo média estd associada ao grupo de 0 a 17 anos, com
15,86%, embora represente um niimero menor de observacdes (N = 1490), o que requer uma
analise mais cuidadosa desse grupo, ja que a presenca de alunos com menos de 18 anos na

universidade é reduzida.

Os desvios padrao também acompanham essa tendéncia, revelando maior variabilidade
nas taxas de evasdo entre cursos para as faixas etarias mais velhas, chegando a 0,11 entre os
cursos com estudantes de 50 a 59 anos, ¢ a 0,109 nos com estudantes acima de 60 anos,
indicando que, nesses grupos, a evasdo varia bastante conforme o curso ou institui¢do. Em
contraste, as faixas entre 25 e 39 anos, que concentram o maior numero de observagoes,
apresentam desvios padrao mais baixos, entre 0,091 e 0,093, o que sugere um comportamento

mais homogéneo da evasdo entre essas idades.

As medidas de posigdo central corroboram essa leitura. A mediana da evasdo gira em
torno de 0,14 a 0,15 em quase todos os grupos, o que indica uma distribuicao relativamente
simétrica. No entanto, ao observar os valores do terceiro quartil (Q3), especialmente nas faixas
mais avangadas, nota-se que 25% dos cursos com estudantes acima de 60 anos apresentam

evasao superior a 0,24, o que ¢ expressivo. De modo semelhante, Q3 supera 0,23 nas faixas de
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50 a 59 e 40 a 49 anos, evidenciando que, embora a média se mantenha razoavel, ha uma

propor¢ao relevante de cursos com evasao bastante elevada nesses grupos.

Todos os grupos apresentam valores minimos de evasao igual a zero, o que indica que
ha cursos nos quais nao se observou nenhuma evasao no periodo analisado. Por outro lado, os
valores maximos variam de forma importante, com destaque para o grupo de 0 a 17 anos, que
chega a evasdo méxima de 91,6%, embora isso provavelmente reflita um niimero pequeno de
casos extremos. Ja entre os grupos de 18 a 49 anos, os maximos oscilam entre 75% e 84%,
indicando que ha cursos, mesmo entre faixas etarias com menor evasao média, com taxas de

abandono consideravelmente elevadas.

Em concordancia com essa pesquisa, uma analise sobre evasdo e idade indicou um
aumento no risco de evasao para estudantes de 21 a 24 anos em comparagdao com alunos mais
jovens (Nierotka, Salata e Martins, 2023), tornando-se um ponto de reflexdo, uma vez que essa

¢ a faixa etaria mais representativa dentro da universidade.

Gomes e Hirata (2022) apontam um estudo que analisou dados longitudinais de
universitarios ingressantes de 2010 a 2017. Os resultados indicam que ingressantes mais velhos
possuem menor risco de evasdo. Todavia, esse grupo apresenta resultado inverso no periodo
dessa pesquisa, 2018 a 2023, o que indica que o periodo pandémico pode ter influenciado esses

indices.

Esses resultados indicam que a faixa etiria exerce influéncia sobre a evasdo,
especialmente nos extremos. Estudantes mais velhos, ainda que representem menor volume,
apresentam maior tendéncia a evasao e maior variabilidade entre os cursos, possivelmente em
funcdo de fatores como conciliacdo entre estudo e trabalho, responsabilidades familiares,
desafios com tecnologias ou menor integracao institucional. Por outro lado, os cursos com
predominancia de estudantes jovens, embora com algumas excecdes, tendem a apresentar
menor evasao média e menor variagdo entre casos, o que pode refletir tanto maior engajamento

inicial quanto politicas institucionais mais bem direcionadas a esse publico.

Em termos de formulacao de politicas publicas, os dados apontam para a importancia
de agdes diferenciadas de permanéncia, que levem em conta as especificidades etarias dos
estudantes e as condi¢des estruturais dos cursos em que estdo inseridos. Mas sem deixar de se

considerar a forte influéncia de caracteristicas pessoais que podem estar por tras desses indices,
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Jé& que as pessoas mais velhas, via de regra, possuem menos argumentos para concluir um curso

de graduagdo, uma vez que estdo em outro estagio da vida.

4.4 RESULTADOS PARA OS DADOS EM PAINEL

Os coeficientes resultantes da regressao utilizando o modelo de equagdes de estimagao
generalizadas (GEE) com distribuicdo binomial, funcao de ligagdo “logit”, estrutura de
correlacdo “arl” e erros robustos estdo apresentados na Tabela 11. Foram assumidas varidveis
dummies para representar variaveis categoricas. Os coeficientes indicam o quanto a evasao
média em cada area difere da area de referéncia em pontos percentuais (p.p.), controlado pelos

demais fatores do modelo

Foram retiradas da regressdo para evitar multicolinearidade perfeita as variaveis
propmasc, propl8a24, propdiu, dgl0 (area Saude e bem-estar) e dreg4 (regido Sudeste). As
excluidas representam variaveis de referéncia para as analises das regressdes. A constante
apresenta o valor médio de todas as categorias que foram omitidas na estimagdo do modelo. No
grupo de proporc¢des de matriculados por reserva de vagas nao foi excluida nenhuma variavel.
Isso porque o grupo ndo abarca a totalidade de alunos matriculados, podendo haver também
discentes matriculados por outras formas de ingresso que nao a reserva de vagas, por exemplo,
ampla concorréncia ou transferéncia externa. Dessa forma, ndo ocorre o problema da

multicolinearidade perfeita dentro desse grupo.

Tabela 11- Coeficientes resultantes da regressao utilizando modelo de equacdes de estimacdo generalizadas
(GEE) com distribui¢do binomial, funcio de ligacio “logit”, estrutura de correlacdo “arl” e erros robustos, nos
4 periodos analisados

C1: todo o periodo C2: pré-covid C3: covid C4: pés-covid
Média evasido 1977258 .1940976 .1936298 .2054499
cv .68071537 .63267118 74993908 65480767
Wald chi? (X) 2490.83 639.30 1156.02 2210.40
(Prob > chi? = 0.0000) (34) (28) (34) (32)
propfem -. 1288954 ** -.3483443** -.0690701 -3116563*
propOal? 9.380611* 7.900508* 15.10884* 12.07854*
prop25a29 -.9062395* -1.054288* -1.456314* -.608329*
prop30a34 -.8869397* -1.167272 -1.470132* -.0210755
prop35a39 -.3968079 1.743683 -.2579279 -3174327
prop40a49 .6790236 1.09523 3516967 .9303209
prop50a59 3.526481* 5.245386* 4.623109* 3.184801*

prop60mais 2.021287** -.1122027 4.356468* 1.445697
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propnot .2815054* (omitted) .3267528* .1703273*
Inconc -.0341619%* -.0741469** -.0390381** -.1004267*
propescopub -.2394057* -.2026603 -.7050226* .0347496
propetn -.2843431%* 4780288** .6416547* -.3952725%%*
proppdef -2.057186%** -.8009767 -2.531535 -.7144636
proprenda .5358608* -.0999524 1.192972* -.1395539
propoutros 2160265 -1.812366* -.1381871 .5597618*
Inconc_hat -2191185% -5117176* -.0955733* -.3532211%*
propescopub_hat -1.24258* -1.843612%** -.8106708*** .0378022
propetn_hat 3394512 4.77747* -1.740437* 2.288081°*
proppdef hat -19.77077* -18.03111%** -22.66643* -3.748199
proprenda_hat 6355176 1.164652 .8579891 -1.08395
propoutros_hat -3.179631* -2.171366 -3.432187* -.3614428
dgl .0464245 -.0590086 1772333%* (omitted)
dg2 .1085972%*** -.3644149* .301875%* .0198971
dg3 .3535997* 1579893 *** 4636107* .1546413**
dg4 .1441368* (omitted) .2459799* .0425673
dg5s .1197685%** .048408 .2065458** -.0501618
dg6 .1807266* -.0816206 3274877* .0135472
dg7 0669168 -.1334198 .1769367** (omitted)
dg8 .0583338 (omitted) 0611569 .0905295***
dgll .1189976%*** (omitted) 1662571 .0670391
dregl .2041089* -.1513647 .3507591* .007575
dreg2 .2968689* -.155657 .5242665* -.0920136
dreg3 4425602* (omitted) .9345163* -.0003345
dreg5 .2822047* (omitted) .0767401 4791003*
covid .0345825%** - - -

poscovid .1282054* - - -

*

significativo a 1% de significancia
**  significativo a 5% de significancia
*** significativo a 10% de significancia
Fonte: resultados da pesquisa.

Algumas varidveis foram omitidas em certos periodos, o que pode sugerir falta de
variacao nos dados ou colinearidade com outras varidveis. O significado dos termos na saida

dos modelos estimados estio explicados em nota?.

A média da evasdo em cada um dos periodos analisados, pré-pandemia de COVID

(2018-2019), durante a pandemia de COVID (2020-2021) e pés-pandemia de COVID (2022-

2 O Wald Chi? e respectivo p-valor indicam que o conjunto das variaveis explicativas & estatisticamente
significativo em todos os periodos (Prob > chi? = 0.0000). O coeficiente de varia¢ao (CV) mede a dispersdo relativa
da evasdo em cada periodo, ou seja, a variagdo relativa da evasdo ao longo do tempo e entre as unidades. A unidade
¢ representada por curso. O nimero entre parénteses (34, 28, 34, 32) representa o nimero de variaveis testadas.
Cada linha ¢ uma variavel explicativa (propfem, prop0Oal?7, propnot, Inconc etc.) com o coeficiente estimado para
cada periodo. O sinal indica a direcdo da relagdo com a evasdo (positivo = aumenta evasdo; negativo = reduz
evasdo). Em alguns casos aparece (omitted), que indica que a variavel foi omitida por colinearidade perfeita ou
por ndo variar no periodo especifico.
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2023), ndo destoam muito da média de todo o intervalo (~19,77%), observando-se um ligeiro

aumento no periodo apo6s a pandemia (~20,54%).

Os coeficientes de variagdo (CV) se mostraram altos em todos os periodos, mostrando
dispersdo relativa em relacdo a média bastante significativa. Ou seja, os desvios-padrao em
relacdo as médias dos 4 intervalos foram de 0.6807, 0.6327, 0.7499 e 0.6548, respectivamente.

Eles apresentam alta variabilidade na taxa de evasdo entre as unidades (cursos).

Os resultados de Wald Chi® (Prob>Chi> =0.0000) indicam que as varidveis
independentes em conjunto tém efeito explicativo sobre a varidvel dependente. Em outros

termos, o Wald Chi? testa as hipoteses:

e Ho: todos os coeficientes (exceto o intercepto) sdo iguais a zero. Indica que

nenhuma variavel independente explica a evasao;

e Hi: pelo menos um coeficiente ¢ diferente de zero, ou seja, alguma variavel tem

efeito sobre a evasao.

Quanto maior o valor de Wald Chi? mais forte ¢ a evidéncia para rejeitar Ho. Mas esse
valor estd atrelado a quantidade de varidveis da amostra e, portanto, ¢ mais relevante observar
sua significAncia. Nessas regressdes o Wald Chi foi significativo em todos os 4 periodos, isso
significa que a hipdtese nula deve ser rejeitada e assume-se que o modelo tem poder explicativo

global.

4.4.1 Efeitos das areas gerais do conhecimento

Para os efeitos das areas gerais na evasao, em todo o periodo (2018 a 2023), as variaveis
apresentaram coeficientes positivos significativos, com excecdo das areas de Agricultura,
silvicultura, pesca e veterinaria, Engenharia, producao e construgao e Negdcios, administragao
e direito. Isso indica que as demais areas tém evasdo sistematicamente maior que a area
comparada (Saude e bem-estar), com destaque para a area de Ciéncias naturais, matematica e
estatistica (dg3) e Educagdo (dg6) que apresentam os maiores coeficientes. Os cursos da area
de Ciéncias naturais, matematica e estatistica t€ém, em média, uma evasdo 0,3536 p.p. maior
que os cursos da saude, mantendo-se todas as outras areas constantes. Uma pesquisa realizada

com dados de 2009 a 2014 mostrou que cursos de Matematica e Engenharias Metalurgica e
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Mecanica apresentaram taxas de evasao proximas a 90% e 60% respectivamente, preocupantes
devido a relagdo com a geracdo de inovacdes tecnologicas e aumento da produtividade
(Saccaro, Franga e Jacinto, 2019). Isso pode se justificar em razao das fragilidades da formacao
de base (ensinos fundamental e médio). Além disso, Saccaro, Franga e Jacinto (2019) justificam
que os curriculos dos cursos de graduac¢ao de Engenharia, com muitos componentes curriculares
das areas de Ciéncias Exatas (matematica e fisica), geram altas taxas de reprovagdo e podem

explicar resultados de evasao.

Ja os cursos de Educagdo apresentaram uma tendéncia de 0,1807 p.p. a mais de evasao
que a referéncia. Esse efeito ¢ estatisticamente robusto e ndo se deve ao acaso. As formagodes
em licenciatura, em geral, sofrem com baixa remunera¢ao no mercado de trabalho. As demais
areas também apresentam, em média, evasao maior que a area base, mas com valores

percentuais mais moderados: de aproximadamente 0,1086 a 0,1441 p.p.

Para o periodo anterior a pandemia, o modelo ndo pode explicar a evasdo em muitas das
areas por nao apresentar significancia estatistica (p>0,1). Contudo, analisando aquelas que
apresentaram significancia estatistica, verifica-se que a area Ciéncias naturais, matematica e
estatistica apresenta novamente uma tendéncia a uma maior evasao em relacdo a area de Satde
e bem-estar, 0,158 p.p. Por outro lado, a 4rea de Artes e humanidades aparenta uma tendéncia
de queda no indice de evasao de 0,3644 p.p. em relacdo a area de Saude e bem-estar no periodo

anterior a pandemia.

Para o periodo de pandemia, todas as variaveis relacionadas as areas se mostraram
significativas, menos as areas de Negdcios, administragdo e direito e Servigos. As areas que
apresentam maior tendéncia de evasdao em relacdo a Satde continuam sendo Ciéncias naturais,
matematica e estatistica e Educa¢ao, com a inclusdo agora da area de Artes e humanidades que,
ao contrario do periodo anterior marcado por forte queda na evasdo, nesse periodo apresenta

evasao aproximadamente 0,3019 p.p. maior que a referéncia.

Os alunos dos cursos de Agricultura, silvicultura, pesca e veterinaria; Ciéncias sociais,
comunicagao e informagdo; Computagdo e Tecnologias da Informagao e Comunicagao (TIC) e
Engenharia, produgdo e constru¢do tém, em média, uma tendéncia a evadir maior do que os

alunos de Saude, 0,1772, 0,2460, 0,2065 e 0,1769 p.p., respectivamente.

Em relagdo ao periodo pds-pandemia, apenas as areas Cié€ncias naturais, matematica e

estatistica e Negocios, administragao e direito apresentaram significancia estatistica e, portanto,
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a evasdo s0 pode ser explicada por essas areas nesse periodo. A primeira permanece a drea mais
afetada pela evasdo com um coeficiente que indica 0,1546 p.p. a mais de evasdo do que a area
base. Para os cursos pertencentes a segunda area, a regressao mostra uma evasao em torno de

0,09 p.p. maior que a area da Saude no pos-pandemia.

Em resumo, ¢ possivel verificar que a area de Ciéncias naturais, matematica e estatistica,
em qualquer tempo, se apresenta com a maior probabilidade de evasdo em relacdo a referéncia.
Contudo, ¢ perceptivel uma oscilagdo marcada por um brusco aumento no periodo pandémico,
chegando a uma tendéncia 3 vezes maior que nos periodos anterior e posterior a pandemia. Essa
taxa de evasdo significativamente maior do que os da area de Satde pode indicar desafios
especificos, como dificuldades académicas, menor alinhamento vocacional, problemas com o
nivel de abstra¢ao dos cursos ou problemas estruturais que impactam a permanéncia dos alunos

(Barros, 2022; Hoed, 2016; Dias, Thedphilo e Lopes, 2010).

Esse dado indica a necessidade de agdes de apoio académico, como tutorias e reforgo
em conteudos de maior dificuldade, além da promocdo de metodologias ativas e de

aprendizagem colaborativa.

A area de Artes e humanidades, embora ndo apresente significancia no ultimo periodo,
revela um comportamento curioso nos periodos anteriores. No periodo de 2018 a 2019
apresentava uma tendéncia de evasao muito menor do que a area de Saude (coeficiente
negativo). Entretanto, nos 2 anos seguintes o resultado mostra exatamente o inverso. Demonstra

um comportamento de instabilidade dos discentes dos cursos dessa area.

Os cursos da area de Educagdo também aparentam um ponto de aten¢do no que tange a
evasdo. Os indices podem estar relacionados a desvalorizagdo da profissdo com baixa
remuneracdo e perspectivas de carreira (Feitosa, 2016), além até mesmo ao perfil dos
estudantes, ja que os cursos de educagdo no Brasil costumam atrair alunos que j4 trabalham ou
que tenham familia, o que pode dificultar a continuidade dos estudos. Nesse sentido, muitos
estudantes percebem que a realidade da profissdao docente envolve desafios como dificuldades
no ambiente escolar e baixo prestigio social e valorizagdo financeira (Adachi, 2009), e acabam
desistindo do curso. Para isso ¢ importante desenvolver politicas de valorizag¢do profissional,
com oferta de melhores postos no mercado de trabalho, o que pode, inclusive, melhorar o

reconhecimento social da carreira.
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As areas Ciéncias sociais, comunicacao e informagdo e Computacdo e Tecnologias da
Informacdo e Comunicagdo (TIC), embora ndo apresentem algum nivel de significAncia nos
periodos pré e pos-pandemia separadamente, revelam que a evasao no periodo da pandemia €
significativamente superior se comparado com todo o periodo de 2018 a 2023, chegando a
quase o dobro. Isso pode decorrer de fatores como a desmotivacio de discentes de cursos que
dependem de interagdo presencial, como Comunicagdo e Ciéncias Sociais. Além disso, alunos
daqueles cursos que envolvem discussdes, debates e trabalho em grupo, como Ciéncias Sociais
e Comunicacao, podem ter perdido parte de sua esséncia na modalidade de ensino remoto.
Ainda nesse sentido, pode-se pressupor que nos cursos com disciplinas mais técnicas, como
Ciéncia da Computagdo, por exemplo, a falta de suporte adequado para aprendizado préatico e

projetos colaborativos pode ter impactado negativamente a experiéncia académica.

4.4.2 Efeitos das regides geograficas

A Tabela 11 revela, ainda, o comportamento dos cursos de graduacdo presentes nas
regides geograficas do Brasil tomando-se por base a regido Sudeste omitida na regressao. Os
coeficientes do periodo anterior a pandemia ndo apresentaram significancia estatistica e, por

essa razdo, nao foram conclusivos.

A andlise da evasdo académica com base nesses dados de diferentes regides geograficas
¢ crucial por varios motivos, principalmente para entender as disparidades regionais e melhorar
a gestdo educacional. Os coeficientes da regressao medem o efeito relativo em comparag¢ao com
areferéncia (Sudeste). Eles indicam o impacto de cada regido na evasdao em relacao ao Sudeste,

e ndo a taxa absoluta de evasdo.

Para o periodo de 2018 a 2023, a regressdo mostra que a regido Centro-Oeste teve uma
tendéncia de 0,4426 p.p. a mais de evasdo do que a regido Sudeste. Enquanto que nas regides
Nordeste, Sul e Norte os coeficientes indicam que estar matriculado em um curso de graduacao
nessas regides aumenta a evasdo em 0,2969 p.p., 0,2822 p.p. e 0,2041 p.p., respectivamente,

comparado a regido Sudeste.

A regressao revela, ainda, que no periodo de 2020 a 2021 esse comportamento se
intensificou, indicando os efeitos na evasao que cada regido apresentou em relagcdo ao Sudeste
durante a pandemia. Os coeficientes mostram que a regido Centro-Oeste impactou 0,9345 p.p.

mais a evasdo do que a regido Sudeste nesse periodo.



94

De modo geral, durante a pandemia as tendéncias a evasdo se mantiveram positivas,
porém com coeficientes bem mais elevados, indicando um aumento muito significativo dos
efeitos da evasdo em todas as regides comparadas ao Sudeste, com excecao da regido Sul que

nao apresentou significancia estatistica e, portanto, ndo se pode fazer inferéncias.

A Tabela 12 apresenta a incidéncia de casos de COVID-19 e 6bitos pela doenca, a cada
100.000 habitantes, em todas as grandes regides geograficas do Brasil, acumulados até janeiro
de 2024. Por meio dela ¢ possivel se fazer correlagdes entre a evasao nas regides do Brasil,

durante e apos a pandemia, com a incidéncia de casos e obitos.

Tabela 12- Numero, incidéncia de casos e 6bitos por COVID-19 segundo as Grandes Regides do Brasil - Dados
acumulados até 29/01/2024.

Casos Obitos

Grandes Regides do Brasil Inm;i:sl:)csl/a e (')bitos./

Acumulados 100 mil Total 109 mil
habitantes habitantes
Brasil 38 303 320 18 226,90 709 195 337,50
Norte 2941 127 15 957,50 51 886 281,50
Nordeste 7518 402 13 173,60 136 557 239,30
Sudeste 15273 600 17 283,40 341 492 386,40
Sul 8 137 841 27 147,90 112 488 375,30
Centro-Oeste 4432 350 27 197,20 66 772 409,70

Fonte: Anuario Estatistico do Brasil — IBGE: Painel Covid-19. Ministério da Satde (IBGE, 2024).

Os dados mostram que a regido Centro-Oeste se mostrou com maior incidéncia de casos
e obitos a cada 100.000 habitantes. Essa situacdo pode também ter influenciado o

comportamento da evasdo académica.

Apesar de os coeficientes da regido Centro-Oeste serem consideravelmente maiores,
ndo significa, necessariamente, que sua taxa de evasao absoluta seja a maior. Significa apenas
que, quando comparado ao Sudeste, essa regido tem um efeito maior de aumento na evasao.
Isso porque a regressao isola o impacto da variavel regional enquanto controla para outros
fatores, ou seja, mostra o efeito regional comparativo, ndo apenas a taxa observada, o que pode
fazer os coeficientes divergirem da média. Nesse sentido, apesar de ndo ter a maior média de
evasdo, a regido Centro-Oeste pode apresentar um efeito mais forte, principalmente durante a
pandemia, porque sua evasdo, quando comparada ao Sudeste, pode ser particularmente mais
sensivel a fatores estruturais, como a menor oferta de instituigdes (8 Universidades Federais no
Centro-Oeste, em um total de 69 no Brasil), disparidade econdmica e desafios no ensino remoto,

por exemplo (Costa e Silva, 2024).
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Ap6s a pandemia, a regido Sul apresentou um aumento expressivo nos efeitos da evasdo
em comparagdo a base, possivelmente indicando efeitos pds-pandemia, como impactos
psicologicos e emocionais além do aumento das desigualdades sociais, que podem favorecer a
desconexao dos estudantes com a universidade. Nos anos de 2022 e 2023, a regido apresentou
0,4794 p.p a mais de efeitos sobre a evasdo se comparado ao Sudeste. Isso pode ser decorrente
dos elevados numeros de 6bitos e incidéncia de casos, proporcionais a populagdo na regido Sul,
conforme Tabela 12. Esses indices ultrapassaram as médias nacionais no periodo acumulado

até janeiro de 2024.

A regido Norte, por sua vez, apresenta-se como aquela com menor efeito em relagio a
regido Sudeste no que tange a evasdo académica. Todavia, esses resultados podem ir de
encontro com os pressupostos dos efeitos que a pandemia pode ter deixado na educagao
superior. Mendonga et al. (2020) explicam que a regido Norte registrou as propor¢des mais
baixas de médicos, leitos de UTI e ventiladores, enfrentando dificuldades com a doenga.
Conforme a Tabela 12, os numeros de incidéncia e mortes por COVID-19 se mostraram
expressivos, apesar da baixa densidade populacional, o que em tese, favoreceria a baixa
contaminagdo. Orellana et al. (2020) afirmam que a regido foi duramente atingida pela COVID-
19 como resultado de varios fatores, incluindo a resisténcia do governo local e federal em impor
medidas de mitigacdo nao farmacologicas, como distanciamento social e uso de mascaras,

impulsionando o surgimento de uma nova variante altamente transmissivel.

Na regido Nordeste, embora tenha apresentado as taxas proporcionais de incidéncia e
de morte por COVID-19 bem abaixo da média nacional; durante o periodo de 2020 a 2021, o
resultado da regressdao mostra que houve um aumento expressivo da influéncia dessa regiao na

evasdo académica em relacao a referéncia, comprando-se ao periodo todo.

Os fatores e desfechos da pandemia COVID-19 sdo influenciados por desigualdades
sociodemograficas, localizacdo geografica, ideologia politica e religiosa (Brito et al., 2023).
Sendo assim, cada regido do pais apresentaram suas respostas a evasao académica. Nesse
sentido, o perfil socioecondmico dos estudantes, a infraestrutura educacional e as politicas
regionais sdo alguns dos fatores que podem ter influenciado a evasdo de forma diferente em

cada regido do Brasil.

Esses resultados reafirmam a existéncia de desigualdades estruturais entre regides e

reforgam a necessidade de agdes governamentais de financiamento diferenciado, com foco em
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equidade. A¢des essas que tém a finalidade de promover o fortalecimento da infraestrutura das
instituicdes de ensino superior nessas regides, aumentar o investimento na inclusdo digital e o

aumento da cobertura da assisténcia estudantil.

4.4.3 Efeitos da concorréncia

Os valores apresentados na Tabela 11 mostram o resultado das regressdes da variavel
concorréncia linearizada. Para o periodo de 2018 a 2023, o coeficiente -0.0341619 indica que
um aumento de 1 unidade no logaritmo da concorréncia esta associado a uma redugdo média
de aproximadamente 0,0342 unidades na evasdo, ou seja, 3,42 pontos percentuais, devido ao
sinal negativo, mantendo todas as outras variaveis constantes, apresentando-se estatisticamente
significativo a 1%. Por ser uma transformac¢ao logaritmica, um aumento de 1 unidade em
“Inconc” significa que a concorréncia foi multiplicada por aproximadamente 2,718 vezes
(porque o log é na base e, ou seja, e' é aproximadamente 2,718). Ou seja, quando o niimero de
candidatos por vaga aumenta a ponto de o In da concorréncia subir 1 unidade, que significa que
essa concorréncia quase triplicou (2,7 vezes). Assim, a evasdao média cai cerca de 3,42 pontos
percentuais. Em outros termos, se um curso que apresenta uma concorréncia de 10 candidatos
por vaga, por exemplo, aumentar sua procura ao nivel de 27,18 candidatos por vaga, as taxas

de evasdo tendem a reduzir cerca de 3,42 p.p.

O resultado para o periodo da pandemia, 2020 a 2021, foi relativamente semelhante ao
periodo todo: O aumento de 1 unidade no logaritmo da concorréncia estd associado a uma

redugdo média de aproximadamente 3,9 pontos percentuais na evasao.

Observa-se que este efeito foi mais intenso ainda nos periodos 2018 a 2019 e 2022 a
2023. O aumento de 1 unidade no logaritmo da concorréncia estd associado a uma redugao
média de aproximadamente 7,42 pontos percentuais na evasao para o primeiro periodo citado e

10 p.p. para o segundo.

O periodo pds-pandemia apresenta um coeficiente negativo quase 3 vezes maior que o
do periodo inteiro. Isso sugere que o efeito pds-pandemia foi significativo no que se refere a
relagdo de reducao da evasdo quanto se aumenta a concorréncia nos cursos. Esse fendmeno
pode ocorrer devido a fatores como maior motivagao dos alunos quando aprovados em cursos

mais concorridos ou de maior prestigio e, com a retomada das aulas presenciais a pressao
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académica por se manter no curso de maior concorréncia exigem maior esforgco por parte dos

alunos (Bohnenberger, 2025).

De modo geral, as regressoes indicam que a concorréncia nos cursos pode estar
intimamente ligada a reducao da evasao académica (Adachi, 2009). Isso pode explicar o porqué
de a area de satde apresentar menor evasao, visto que os cursos de medicina t€m alta procura

no Brasil.

Isso reforga a importancia de fortalecer o suporte em cursos com menor concorréncia,
com iniciativas que promovam maior valorizagdo do curso e reestruturagao pedagogica.
Contudo, ¢ relevante analisar também as politicas de criagao de novas vagas, com analises mais
aprofundadas sobre a real necessidade da oferta, uma vez que um dos parametros que

influenciam a concorréncia ¢ a disponibilidade de vagas (relagdo inversa).

4.4 .4 Efeitos do turno

No periodo anterior a pandemia (2018-2019) os dados foram omitidos, possivelmente
por falta de variacao suficiente ou colinearidade com outras variaveis no modelo pré-pandemia

(C2). Dessa maneira, ndo ¢ possivel extrair conclusdes para esses anos.

Nos resultados referentes ao periodo de 2018 a 2023, a cada aumento de 1 unidade na
proporcao de alunos no turno noturno (ou seja, passando de 0% para 100% dos alunos no
noturno) estd associado a um aumento de aproximadamente 28,15 pontos percentuais na taxa
de evasdo, em relacdao ao turno diurno. Ou seja, a cada aumento de 10 pontos percentuais na
propor¢ao de alunos no turno noturno (ex: de 20% para 30% de alunos no noturno), a evasao

aumenta, em média, cerca de 2,8 pontos percentuais.

Ainda nessa tendéncia, o periodo da pandemia apresentou coeficiente ainda maior,
inferindo em um aumento de 3,3 p.p., aproximadamente, & medida que a taxa de alunos em
cursos noturnos aumenta 10 p.p., quando comparados ao turno diurno. Essa tendéncia pode
estar relacionada a caracteristicas especificas dos alunos do turno noturno como necessidade de
trabalhar concomitantemente aos estudos, maior idade média, responsabilidades familiares e
menor tempo disponivel para os estudos. Fatores esses que podem ter gerado ainda mais
dificuldades considerando as instabilidades econdmicas provocadas pela pandemia de Covid-

19 (Barros, 2022).
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No periodo pds-pandemia o coeficiente reduziu quase a metade, mas ainda indica
relacdo positiva da evasdo com o aumento de alunos que estudam a noite: 1,7 p.p. de aumento

da evasao a cada 10 p.p. de aumento na propor¢ao de matriculados em cursos noturnos.

Os resultados apontam de forma robusta que a propor¢ao de discentes no turno noturno
estdo mais propensos a evasdo académica, mesmo apds o retorno as aulas presenciais. A
diminui¢do da intensidade pode denotar uma readaptagdo as rotinas académicas, porém ainda

revela a necessidade de atencao a esse grupo.

Em geral, eles sdo mais vulneraveis social e economicamente. Normalmente sdo mais
propensos a trabalhar durante o dia e com isso tém mais chance de abandono por concilia¢ao
estudo-trabalho (Tropia e Souza, 2023; Pires, 2021). A pandemia teve maior impacto sobre esse
publico no que se refere a evasdo académica, isso pode decorrer de dificuldades de acesso a

ensino remoto ou problemas como desemprego, por exemplo.

O estudo reforca a necessidade de politicas especificas voltadas ao grupo de estudantes
do turno noturno, que historicamente enfrenta maiores dificuldades de permanéncia e conclusao
do curso, normalmente pela dificuldade em conciliar trabalho e estudo (Feitosa, 2016). Este
efeito pode estar associado a sobrecarga gerada pela conciliagdo entre trabalho e estudo, somada
a possibilidade de menor oferta de servigos institucionais no periodo da noite. Nesse sentido,
seria importante ampliar o atendimento académico, psicologico e social no turno noturno, tanto
em questoes administrativas, quanto em disponibilidade docente, além de considerar estratégias
como o ensino hibrido parcial e programas de apoio financeiro especificos para esse publico,

fornecendo a possibilidade de redugdo da jornada de trabalho.

4.4.5 Efeitos da politica de reservas de vagas

No periodo de 2018 a 2023 a evasao em cursos de graduagao por alunos matriculados
por meio de reserva de vagas (RV) em acdes afirmativas se mostrou negativa para os grupos:
RV para alunos de escola publica, RV por etnia e RV para alunos com deficiéncia. Para cada
ponto percentual de aumento na propor¢ao de alunos de RV para escola publica espera-se uma
redugdo de 0,24 p.p. na evasao. Essa tendéncia segue na redugao 0,28 p.p. € 2,06 p.p. no grupo
de RV por etnia e deficiéncia, respectivamente. Isso indica que, mesmo controlando a evasao
pelas demais varidveis (idade, regido, turno, cotas, pandemia etc.), o efeito de ter mais alunos

por esses grupos de reserva de vagas esta associado a menor evasao.
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Esses dados podem indicar que os discentes com deficiéncia talvez recebam maior
atencdo institucional, adaptagdo curricular ou tém um perfil altamente resiliente. Todavia,
geralmente o numero de alunos com deficiéncia ¢ baixo e a interpretacdo quantitativa precisa
ser feita com cuidado, pois pequenas mudangas nas matriculas podem gerar grandes efeitos no

coeficiente.

Ao contrario disso, a regressdo indica que cada ponto percentual de aumento na
propor¢ao de alunos matriculados por reserva de vagas por renda familiar sugere um aumento

de 0,54 p.p. na evasao académica, no periodo de 2018 a 2023.

Durante o periodo da pandemia, o grupo de RV por escola publica indica uma reducao
na evasdo ainda mais vultuosa, ao passo que o grupo de RV por renda familiar também

apresenta uma tendéncia ao aumento da evasdo ainda mais intensa.

Isso pode insinuar que alunos de escola publica que acessam a universidade por cota
podem ter maior motivagao ou apoio institucional. Ao passo que alunos de RV de baixa renda
podem ter mais dificuldades materiais para permanecer (mesmo com a cota de ingresso), devido
a necessidade de trabalhar, devido a outras caréncias como falta de transporte, moradia,
alimentagao etc, reforcando a hipdtese de que a vulnerabilidade econdmica agravou a evasao

durante a pandemia.

O grupo de discentes matriculados por RV por etnia que, ao periodo todo mostrou
relagdo inversa com a evasao, quando analisados os periodos separadamente foi possivel notar
instabilidade. Nos periodos anterior e durante a pandemia, a cada ponto percentual de aumento
na propor¢do de alunos nesse grupo foi associado um aumento de 0,48 e 0,64 p.p. na evasdo,
respectivamente. Contudo, ap6s a pandemia a regressdo mostrou indice negativo, ou seja,
associacdo inversa entre a propor¢ao do grupo e a evasao, o que pode refletir desigualdade no
acesso ao ensino remoto durante a pandemia, mas maior suporte social, psicolégico ou

financeiro, que favorecem a permanéncia, apds a pandemia.

Os alunos matriculados por meio de “outros” tipos de agdes afirmativas apresentaram
relagdo inversa com a evasao antes da pandemia de COVID-19, mas relagdo direta com ela apos
a pandemia (2022-2023). Essa oscilacdo sugere que a heterogeneidade dessa categoria dificulta
conclusdes consistentes. Esse grupo de reserva de vagas pode abarcar diversas modalidades, e
seus efeitos em relacdo a evasao podem sofrer interferéncias diferentes de acordo com contextos

institucionais ou regionais especificos.
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De modo geral, os resultados sugerem que a politica de reserva de vagas por agdes
afirmativas tem efeitos diferenciados sobre a evasdo, dependendo do critério de inclusdo e do
periodo analisado. A existéncia de discentes que ingressaram por meio de politicas de cotas por
escola publica, etnia e deficiéncia estd associada a redugdo da evasao, sugerindo a eficacia das
politicas para permanéncia. Apesar disso, o grupo associado a etnia mostrou volatilidade
marcada pela influéncia positiva na evasio no periodo pré e durante a pandemia, e negativa

apods a crise sanitaria.

Por outro lado, a reserva de vagas por renda apresenta relacao positiva com a evasao,
indicando que a condi¢do socioeconomica dos alunos ainda representa uma barreira
significativa a permanéncia, especialmente durante a pandemia. Os alunos matriculados nessa
condicdo se mostram fragilizados em relacdo a permanéncia devido a vulnerabilidade
econdmica. Valesan et al (2024) afirmam que grande parte dos estudantes tiveram sua renda
reduzida durante o isolamento, o que agravou as condi¢des de permanéncia e desempenho
académico. Nesse sentido, Martinez-Libano e Yeomans-Cabrera (2023) complementam que o
status socioecondmico prejudicado durante a pandemia foram identificados como um dos
principais preditores do risco de evasao. Esses resultados reforcam a importancia de combinar
acoes de acesso com politicas de permanéncia estudantil, especialmente para grupos

economicamente vulneraveis (Silva, 2022).

Em relagdo aos alunos que ingressaram por meio de reserva de vagas por escola publica,
os indices de evasdo podem ser um reflexo da precaria formagdo escolar, devido a deficiéncia
do sistema de ensino basico do pais, que ¢ um fator determinante das dificuldades enfrentadas
por eles (Dias, Thedphilo e Lopes, 2010). De acordo com Jardim e Almeida (2016), a escola
publica muitas vezes ndo consegue cumprir a grade curricular do ensino médio exigida na
maioria dos exames de selecdo das universidades, o que sempre a colocou em desvantagem
competitiva frente as escolas de elite da rede privada. Dias, Thedphilo e Lopes (2010)
corroboram com essa afirmagao por meio um estudo que mostra que mais de 60% dos alunos

com dificuldades académicas haviam estudado integralmente em escolas publicas.

No que tange o grupo étnico, Mendes Junior (2014) afirma em um estudo feito na
Universidade Estadual do Rio de Janeiro que, apesar de os cotistas apresentarem um
desempenho médio inferior aos ndo cotistas, e aqui se incluem os ingressantes por reserva de
vagas por etnia, eles estdo se formando em taxas maiores. A hipodtese € que a utilidade da

faculdade ¢ maior para os cotistas, o que se traduz em maior persisténcia. No entanto, em outro
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estudo de mesmo carater, Nierotka, Salata e Martins (2023) contataram que os discentes
homens e autodeclarados negros evadem mais frequentemente. Esses contrastes trazem o
reflexo do comportamento instavel em relagao a evasao que esse grupo apresentou durante os

periodos analisados.

Esses dados indicam a importancia de politicas étnico-raciais de permanéncia,
especialmente em contextos de crise. Para estudantes de baixa renda, por sua vez, reforga-se a
necessidade de fortalecimento da assisténcia estudantil, com ampliagdo de auxilios financeiros,
apoio a inclusdo digital, moradia, alimentacdo e transporte, visando a reducdo da

vulnerabilidade econdmica e o risco de evasao.

Barros (2022) afirma que as acdes afirmativas sd3o mecanismos politico-sociais que
visam proporcionar igualdade de oportunidades a grupos socialmente marginalizados. Barros
(2015) explica que essas politicas tém o intuito de anular os efeitos culturais e comportamentais
que a discriminacdo de determinados grupos gerou ao longo dos anos. Sendo assim, o0s
resultados da pesquisa propdem aos gestores publicos uma maior analise da complexidade da
efetividade dessas politicas, que dependem da combinacdo de medidas de acesso e
permanéncia, reforcando que o ingresso a universidade, por si s0, ndo garante o sucesso das

politicas de educacao (Silva, 2022; Junior ef al., 2019).

4.4.6 Efeitos do género

A varidvel referente a propor¢ao de discentes matriculados do género masculino foi
omitida nos modelos devido a multicolinearidade perfeita com a variavel de propor¢ao de
alunas matriculadas, dado que juntas somam 1, e, portanto, ndo ¢ necessario inclui-la

simultaneamente.

Em todos os periodos os coeficientes da regressao indicam que uma maior proporc¢ao de
discentes do sexo feminino esta associada a menor evasao em relacdo a discentes do sexo
masculino, com exce¢do do periodo durante a pandemia que ndo apresentou significancia

estatistica e, portanto, ndo se pode fazer inferéncias.

Para o periodo todo, tem-se que o aumento de 1 ponto percentual na proporcao de alunas
mulheres estd associado a uma reducao de 0,13 p.p. na taxa de evasdo, comparado a propor¢ao
de alunos do sexo masculino. Esse resultado ¢ estatisticamente significativo ao nivel de 5%, o

que reforga a robustez da associagao.
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Nos periodos anterior e posterior a pandemia o coeficiente foi ainda mais elevado,
apontando que o aumento de 1 ponto percentual na propor¢do de alunas diminui a taxa de
evasao em 0,35 e 0,31 p.p., respectivamente, em relagdao a referéncia, mas sem denotar uma
mudanga muito abrupta entre os dois periodos. Os resultados sdo estatisticamente significativos
ao nivel de 5% e 1%, respectivamente. Esses valores indicam que, antes da pandemia, o efeito
da presenca feminina sobre a evasdao era mais intenso, podendo estar relacionado a
caracteristicas como maior comprometimento académico ou maior facilidade de adesdo as
rotinas institucionais. No periodo pos-pandemia (2022-2023), embora o nivel de significancia
seja inferior ao observado nos periodos anteriores, 10%, o efeito ¢ relevante e sugere uma
constancia da tendéncia de menor evasao em cursos com maior presenca feminina. Esse padrao
pode estar vinculado a recuperagdo gradual da estabilidade académica ap6s um periodo de crise

sanitaria, além da reorganiza¢do das condi¢des socioecondmicas e institucionais.

De forma geral, os resultados indicam que uma maior propor¢ao de discentes do sexo
feminino nos cursos estd negativamente associada a evasdo em todos os dos periodos
analisados, com exce¢ao do intervalo pandémico, em que o efeito se torna estatisticamente nulo.
Isso reforca a importancia de considerar as questdes de género na formulacdo de politicas de
permanéncia estudantil, uma vez que, historicamente, as mulheres sdo atribuidas maiores
responsabilidades domésticas e com filhos (Lopes et al., 2023), além de piores colocagdes em
posi¢des no mercado de trabalho. Contudo, as regressdes mostram que, apesar disso, as alunas
sdo mais persistentes (Stinebrickner e Stinebrickner, 2014; Nierotka, Salata e Martins, 2023;
Adachi, 2009). Isso sugere que mais iniciativas voltadas ao suporte de alunas podem contribuir
indiretamente para a redu¢do das taxas de evasdo, como garantir o acesso dos filhos a escola ou

em creches, e aumento da licenca a maternidade para estudantes puérperas, por exemplo.

Também ¢ importante criar politicas de permanéncia com foco especifico no publico
masculino. Criar estratégias de engajamento, fortalecimento de vinculos institucionais e agdes
de acolhimento poderiam contribuir para mitigar os fatores que levam ao abandono por parte

desses estudantes.

4.4.7 Efeitos da faixa etaria

Para o grupo de discentes com 17 anos ou menos, os resultados das regressdes foram

significativos a 1% em todos os periodos analisados. Em todo o periodo, para cada ponto
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percentual de aumento na propor¢ao de alunos dessa faixa etaria ha uma tendéncia de aumento
de 9,38 p.p. na evasdo académica em relagdo ao grupo de 18 a 24 anos. Analisando
separadamente, o periodo que antecedeu a pandemia apresentou tendéncia de aumento de 7,9
p.p. de aumento na evasao a medida que a propor¢ao de alunos com menos de 18 anos aumenta
1 ponto percentual. No periodo de pandemia esse resultado quase dobrou, 15,1 p.p., € o periodo

apods a pandemia houve uma leve reducao, 12 p.p., mas ainda sim valores elevados.

Esses resultados evidenciam uma tendéncia a evasdo muito maior para o grupo de
estudantes abaixo de 17 anos do que a faixa de referéncia, de 18 a 24 anos, em todos os periodos
analisados. O que pode configurar falta de maturidade académica em um grupo muito jovem,
ingresso precoce na universidade com abandono logo em seguida ou incerteza em relagdo as

perspectivas com o curso escolhido.

Os grupos de discentes de 25 a 29 anos e de 30 a 34 anos sdo aqueles que apresentaram
relacdo negativa com a evasao em relacdo ao grupo de 18 a 24 anos. Para todo o periodo, os
dois grupos apresentaram tendéncias semelhantes de reducdo da evasdo: a cada 1 p.p. de
aumento na propor¢ao desses alunos pode-se inferir em diminui¢do da evasao de 0,9 p.p.,
aproximadamente, com significAncia a 1%. No periodo anterior a pandemia, os numeros
indicam uma reducdo de 1,05 p.p. na evasao a medida que aumenta 1 p.p. na propor¢ao de
alunos de 25 a 29 anos. Nesse mesmo periodo, o grupo de alunos de 30 a 34 anos ndo apresentou
significancia estatistica e, portanto, ndo se pode fazer inferéncias. Durante o periodo de
pandemia de Covid-19, de 2020 a 2021, curiosamente, os resultados indicam reducdo ainda
maior na evasio académica para esses dois grupos. A medida que aumenta 1 ponto percentual
na propor¢do de alunos matriculados de 25 a 29 anos e de 30 a 34 anos, o painel sugere uma
redugdo na evasao de 1,45 p.p. e 1,47 p.p., respectivamente. No periodo pds-pandemia foi
apresentado um coeficiente menor para o primeiro grupo, 0,6, mas ainda apresentando
tendéncia de reducdo. O segundo grupo ndo foi estatisticamente significativo. Infere-se que
alunos nessa faixa etaria tendem a ser mais decididos, ndo sdo tao jovens, ja trabalham e buscam
0 curso por objetivos claros (Gomes e Hirata, 2022). Além disso podem apresentar maior
resiliéncia e motivagdo com o curso do que os alunos mais jovens devido a um certo grau de

maturidade.

As analises para os estudantes de 35 a 49 anos nao apresentaram significancia estatistica

e, portanto, nao se pode fazer inferéncias.
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Estudos apontam que a evasdo académica tende a ser maior em estudantes mais velhos
(Lopes et al., 2023; Gomes e Hirata, 2022). Nessa pesquisa, os discentes de graduagdo de 50 a
59 anos apresentaram relacao positiva com as taxas de evasao, quando comparados aos alunos
de 18 a 24 anos, com significancia estatistica a 1%. Em todo o periodo, a regressdo indica que
um aumento de 1 p.p. na propor¢do de alunos na faixa etdria pode ocasionar um aumento de
3,53 p.p. na evasao. Quando analisado o periodo pré-pandemia o coeficiente ¢ ainda maior, 5,24
p.p. Nos anos seguintes a relacao de alunos de 50 a 59 anos com a evasao veio reduzindo, mas
ainda se mantendo positiva, 4,62 p.p. € 3,18 p.p. para os periodos de pandemia e pos-pandemia,
respectivamente. Essa condicdo pode decorrer do fato de pessoas mais velhas enfrentam
barreiras maiores para manter os estudos, como saude, adaptacdo a tecnologia e o

distanciamento com os conteudos escolares, por exemplo (Lopes et al., 2023).

Nos anos de 2018 a 2023, o aumento de 1 p.p. na proporcao de alunos com mais de 60
anos implicou em um aumento de 2 p.p. na evasdao na universidade, em relagdo ao grupo de
referéncia, com significancia estatistica de 5%. Durante a pandemia de COVID-19, de 2020 a
2021, esse indice mais que dobrou, 4,35 p.p. de aumento na evasao a cada aumento de 1 ponto
percentual na proporcao de discentes dessa faixa etaria, com significancia de 1%. Nos periodos
anterior e posterior a pandemia ndo ocorreu significincia estatistica. O efeito desses resultados
pode ser justificado tendo em vista que esse grupo foi o mais vulnerdvel as dificuldades de
saude, sendo o mais afetado pela COVID-19, e também por haver maior dificuldade de

adaptag@o ao ensino remoto e ao uso de tecnologias (Andrade, Silva e Scortegagna, 2023).

Esse resultado aponta para a importancia de politicas diferenciadas conforme a faixa
etaria. Para os estudantes mais jovens, com menos de 17 anos, recomenda-se agdes de
ambientac¢do académica, tutoria e apoio psicopedagdgico. Para os estudantes mais velhos pode
ser interessante criar um canal de suporte institucional para conciliar estudo, trabalho e

responsabilidades familiares, além de flexibilizag¢do curricular e de horarios.

4.4 DISCUSSAO PARA AS HIPOTESES

HI1: Confirmada. Os resultados indicam que cursos com maior relacdo candidatos/vaga

apresentam menores taxas de evasdo. Esse padrdo pode ser explicado pelo perfil de ingresso
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mais competitivo ¢ motivado desses estudantes, que demonstram maior planejamento

académico e engajamento com os estudos, reduzindo a probabilidade de abandono.

H2: Confirmada. As areas de Licenciaturas e Ciéncias Exatas mostraram indices de evasao mais
elevados em comparagdo a cursos da area de Satude. Fatores como percepcdo limitada de
aplicabilidade imediata no mercado de trabalho e valorizagdo profissional contribuem para esse
resultado. Por outro lado, cursos da area de Ciéncias Naturais, matematica e estatistica
apresentaram maior evasdo, possivelmente em funcdo do grau de dificuldade e nivel de

abstragao.

H3: Confirmada. O turno mostrou influéncia nos indices de evasdao. Cursos noturnos
apresentaram taxas mais elevadas, em grande parte devido a sobreposicdo de compromissos

profissionais e familiares.

H4: Confirmada parcialmente. Houve varia¢do regional na evasdo académica. A regido Norte
apresentou menor efeito da evasdo em comparacdo ao Sudeste, enquanto a regido Nordeste
demonstrou aumento expressivo da evasdo durante 2020 e 2021, apesar de ter sido

proporcionalmente menos afetada pela COVID-19.

H5: Confirmada. Os dados indicam que homens apresentam maior probabilidade de evasdao em

comparagao as mulheres.

H6: Confirmada. Estudantes com idade superior a 50 anos mostraram maior propensao a evasao

durante a pandemia., principalmente no grupo acima de 60 anos.

H7: Confirmada. Alunos de baixa renda foram mais severamente afetados durante a pandemia,
enfrentando dificuldades de permanéncia advindos da instabilidade econdmica provocada pela

crise sanitaria.

HS8: Confirmada. Em 2020, observou-se aumento expressivo da evasdo em todas as areas. Ja
em 2021, houve tendéncia de queda, sugerindo adaptagdao gradual das instituicdes e dos
estudantes as novas modalidades de ensino, embora os impactos da pandemia ainda fossem

perceptiveis.
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5. CONSIDERACOES FINAIS

A analise estatistica com dados em painel revelou determinantes robustos e contextuais
da evasao no ensino superior brasileiro, abrangendo o periodo de 2018 a 2023, com analises
comparativas entre os periodos pré-pandemia, durante a pandemia de COVID-19 e o cenario
poés-pandémico. A evasao mostrou-se sensivel tanto a caracteristicas individuais dos estudantes

quanto a fatores institucionais e regionais.

A proporg¢ao de discentes do sexo feminino apresentou relagdo negativa com a evasao,
especialmente nos periodos pré e pos-pandemia, ¢ também no periodo todo, indicando maior
permanéncia entre as mulheres, mesmo em situagdes de dificuldades como a pandemia. Esse
achado vai ao encontro com estudos anteriores que identificam maior resiliéncia e desempenho
académico feminino no ensino superior (Nierotka, Salata e Martins, 2023; Lopes et al., 2023;
Gomes e Hirata, 2022; Hoed, 2016; Adachi, 2009). O que se pode inferir desses estudos ¢ que
as mulheres tendem a apresentar menor desisténcia dos cursos de graduagao possivelmente por
diferengas culturais, sociais ou motivacionais, além de maior responsabilidade econdmica e

familiar (Lopes et al., 2023; Faria, 2022; Saccaro, Franca e Jacinto, 2019).

O estudo mostra ainda, que estudantes entre 25 e 29 anos apresentaram menor propensao
a evasdo em comparagdo ao grupo de referéncia (18 a 24 anos). O aumento da propor¢ao de
discentes de 30 a 34 anos também mostrou estar relacionada a maior probabilidade de
permanéncia estudantil, sobretudo durante a pandemia. Isso pode refletir maior estabilidade e
motivacdo. Pode-se inferir que os alunos dessa faixa etdria ja atingiram certo grau de
maturidade, apresentam maior resiliéncia e buscam fazer um curso com objetivos mais bem

definidos (Gomes e Hirata, 2022).

Em contrapartida, os grupos de idade mais avancada (mais de 50 anos) e mais jovens (0
a 17 anos) foram mais suscetiveis a evasao, especialmente durante a pandemia, em consonancia
com estudos que apontam desafios de adaptacdo em um novo ambiente de estudos e multiplas
responsabilidades no caso dos mais jovens (Jardim e Almeida, 2016). No caso dos discentes
mais velhos, essa condicao pode ser decorrente das dificuldades de adaptagdo ao uso de novas
tecnologias e da vulnerabilidade na satide durante e ap0s a crise sanitéria, principalmente nos

grupos mais idosos (Andrade, Silva e Scortegagna, 2023).
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Estudantes do turno noturno tiveram maiores taxas de evasao, o que pode ser atribuido
a sobreposicao de atividades profissionais e académicas (Faria, 2022). Os indices se mostraram
ainda mais evidentes durante a pandemia, levando a inferir que esses estudantes podem ter
sofrido maior impacto por situagdes como desemprego ou inseguranca de saude. Esses
resultados destacam a importancia de politicas de apoio especificas para estudantes

trabalhadores.

A concorréncia do curso teve coeficientes negativos consistentes, sugerindo que cursos
mais disputados atraem estudantes com maior motivagdo ou capital intelectual, reduzindo a
evasdo Silva Filho et al. (2007). Isso se alinha ao argumento de que cursos com maior
seletividade tendem a reter estudantes com melhor preparagdo ou maior comprometimento
(Adachi, 2009; Hoed, 2016). Para além dessa analise, ¢ importante destacar também, que a
oferta dos cursos também ¢ um fator que afeta a concorréncia, ja que ela ¢ definida pela relagao
candidato por vaga. Ou seja, para cursos com baixa procura em que ocorre sobra de vagas ¢
pertinente analisar, do ponto de vista da administragdo publica, se ¢ interessante manter tantas

vagas abertas.

As politicas de reserva de vagas produziram efeitos heterogéneos. A reserva por
deficiéncia teve forte efeito redutor da evasdo, indicando eficacia no suporte a permanéncia
dessa populagdo. O estudo mostrou também que o aumento da propor¢ao de alunos em reversa
de vagas para escola publica reduziram a evasdo, especialmente no periodo pandémico,

propondo uma ideia de que essas politicas afirmativas foram eficientes.

Ja os efeitos das agdes afirmativas por etnia foram instaveis, revelando que antes e
durante a pandemia o aumento da propor¢do de alunos matriculados nos cursos de graduagao
por meio de politica de reserva de vagas na modalidade etnia estavam diretamente atrelados a
uma maior evasdao académica. Contudo, no periodo apds a pandemia esse quadro se reverteu.
Esse cendrio pode denotar que esse grupo sofreu maiores dificuldades de acesso ao ensino
remoto durante a pandemia, mas maior suporte social, psicolégico ou financeiro apds a crise

sanitaria.

Ainda nesse sentido, o grupo de alunos matriculados por reserva de vagas por renda
familiar se mostrou relacionado a evasdo académica em todo o periodo, mas principalmente

durante a pandemia, revelando que o grupo pode ser fortemente influenciado por outros tipos
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de necessidades materiais, como dificuldades de transporte, acesso & moradia, a alimentagao

etc.

As areas gerais dos cursos também influenciam a evasao. Quando comparadas a area de
Satde e bem-estar, as areas em geral aparentam sofrer problemas com a evasao, principalmente
no periodo da pandemia de COVID-19. A éarea de Ciéncias naturais, matematica e estatistica se
mostra com a mais problematica, sugerindo problemas de permanéncia de alunos em cursos de
maior abstracdo e que exigem maior raciocinio logico-matematico. Esses cursos merecem
atencao em relagdo a reformulagao de métodos de ensino e estratégias para fomentar o mercado

de trabalho que nao ¢ tdo atrativo para os graduados em cursos dessa area.

Regionalmente, identificou-se que os cursos presentes nas regides Centro-oeste,
Nordeste e Norte apresentaram maiores efeitos na evasdo académica em relagdo a regido
Sudeste, principalmente durante a pandemia, o que corrobora desigualdades estruturais no

sistema educacional brasileiro.

Por fim, nota-se que a pandemia de COVID-19 teve impacto significativo sobre a
evasdo, com aumento durante e ap6s o periodo critico. Esse efeito pode ser atribuido a fatores
como desmotivagdo, dificuldades no ensino remoto e agravamento das desigualdades sociais e
digitais, ja que a crise sanitdria agravou problemas econdmicos, sociais € psicologicos

preexistentes (Barros, 2022).

Com base nos resultados empiricos desta pesquisa, ¢ possivel propor medidas
institucionais e politicas publicas que visam combater a evasdo académica de forma mais

direcionada.

Em sintese, os resultados indicam que a evasao académica ¢ um fendmeno multifatorial
que atravessa dimensdes sociais, econdmicas, institucionais e regionais. As propostas aqui
apresentadas partem do principio de que politicas de permanéncia devem ser desenhadas com
base em evidéncias, considerando as especificidades dos diferentes grupos sociais e contextos
regionais. Para além de garantir o acesso ao ensino superior, ¢ imprescindivel assegurar

condigdes reais de permanéncia a fim de promover o sucesso académico.

Apesar dos avangos obtidos neste estudo, reconhece-se que a andlise esteve limitada ao
periodo de 2018 a 2023. Embora esse periodo permita identificar tendéncias antes, durante e

ap6s a pandemia, fendmenos como evasao académica podem ter causas estruturais de longo
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prazo nao captadas nesse intervalo. Em func¢do disso, pesquisas futuras poderiam ampliar o
recorte para incluir dados anteriores, observando comportamentos de longo prazo e avaliando
o efeito de politicas educacionais implementadas ao longo do tempo. Isso permitiria identificar

se a pandemia realmente foi um ponto de inflexdao ou apenas acelerou tendéncias ja existentes.

Outra proposta seria avaliar a eficacia de programas de permanéncia estudantil no
combate ao abandono académico, verificando se universidades que adotam esses programas

tém menor evasdo. Essas analises podem ajudar a desenhar politicas publicas mais eficazes.
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APENDICES E ANEXOS

APENDICE A — ANALISES DAS VARIAVEIS

APENDICE A.1 - REGRESSAO ENTRE AS VARIAVEIS EVASAO E
CONCORRENCIA APOS TRANSFORMACOES DE LINEARIZACAO (LN, 1/X E
LOG-LOG) PARA VERIFICAR A TRANFORMADA MAIS ADEQUADA

. reg eva lnconc

Source SS df MS Number of obs = 16,758
F(1, 16756) - 2909.62
Model 45.0332145 1 45.0332145 Prob > F = ©.0000
Residual 259.338528 16,756 .@15477353 R-squared = 0.1480
Adj R-squared = 0.1479
Total 304.371743 16,757 .018163856 Root MSE = .12441
eva Coef. Std. Err. t P>|t] [95% Conf. Interval]
Inconc -.0473659 .0008781 -53.94 ©.000 -.0490871 -.0456447
_cons .2713114 .0016676 162.69 ©.000 .2680427 .2745802

Fonte: Resultados da pesquisa (saida do software Stata®)

. reg eva inv_conc

Source SS df MS Number of obs = 16,750
F(1, 16748) = 398.11
Model 7.085554003 1 7.05554ee3 Prob > F = ©.0000
Residual 296.819894 16,748 .017722707 R-squared = 0.0232
Adj R-squared = 0.0232
Total 303.875434 16,749 .0181429 Root MSE = .13313
eva Coef. Std. Err. t P> t| [95% Conf. Interval]
inv_conc .018666 .0009355 19.95 ©0.000 .0168323 .0204997
_cons .1900774 .0010987 173.00 ©.000 .1879238 .1922311

Fonte: Resultados da pesquisa (saida do software Stata®)



. reg log_eva log_conc

Source SS df Number of obs = 16,662
F(1, 16660) -  2866.25

Model 1580.73471 1 1580.73471 Prob > F = ©.0000
Residual 9187.96868 16,660 .551498721 R-squared = 0.1468
Adj R-squared = 0.1467

Total 10768.7034 16,661 .64634196 Root MSE = .74263
log eva Coef. Std. Err. P>|t| [95% Conf. Interval]
log_conc -.2829392 .0052849 0.000 -.2932981 -.2725803
_cons -1.435758 .0100261 0.000 -1.455411 -1.416106

Fonte: Resultados da pesquisa (saida do software Stata®)
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APENDICE A.2 - MATRIZ DE CORRELACAO ENTRE AS VARIAVEIS
UTILIZADAS NA PESQUISA — DADOS DO INEP

. spearman eva propfes propmasc prop8al? proplBa2d prop25a29 prop3@a3d prop35a39 propdBadd prop58as9 prop6Omais pr
> pdiu propnot propescopub propeti proppdef proprenda propoutros lnconc dgl dg2 dg3 dgd dgS dgé dg7 dgB dgle dgll
> regl dreg2 dregld dregd dregS covid poscovid antescovid, stats (rho p)

{(obs=16722)

Key
rho

Sig. Level

eva propfen propmasc propdal? propl~24 prop2-29 prop3~34 prop3~39 propd-49 prop5~59 prop6@~s

eva 1.0000
propfem -9.1155 1.0000
0.0000

propmasc 9.1155 -1.0000 1.0dae
©.00080 1.0000

prop@al? -9.8355 -€.0754 0.4754 1.0000
©.0800 @.0000 0.00ae

proplsa24 -9.2136 -2.8339 0.6339 0.1415 1.0200
©.0000 €.0000 0.000e ©.0000

prop25a29 -9.8135 -€.1115 0.1115 -0.1649 -@.6240 1.0@ae
©.0814 @€.0000 0.008C ©.0000 @.0000

prop3@a3a 0.1920
©.0000

€.8532 -0.6532 -0.8924 -@.8353 0.3266 1.0000

€.0000 0.0002 0.0000 @.0000 0.00e8

prop35a39 ©.1887 €.1219 -0.1219 -9.8791 -8.7651 0.2863 ©.7061 1.00e0
©.0800 €.0000 0.000C¢ ©.0000 @.0000 0.00E8 ©.0000

propdgads ©.2434 @.1650 -0.165¢ -9.0912 -@.7299 0.1279 @.6661 @.7207 1.00@@
©.0000 €.0000 0.000e ©.0000 @.0000 0.00@8 ©.0000 0.C000

prop58as9 ©.1976 @€.1655 -0.1655 -9.88608 -@.5815 0.8789 ©.5122 @.5538 ©.6288 1.0000
©.0000 €.0000 0.000€¢ ©.00O0 @.0000 O0.00@8 ©.0000 @.0000 O.00@@

prop6émais ©.1233 @.0884 -0.08@4 -90.0707 -@.3684 0.0332 ©.2923 @.3483 0©.4057 ©.4323 1.0@¢e
©.0000 @€.0000 0.000C¢ ©.0000 @.0000 0.00@8 ©.0000 ©.0002 ©.00EE8 ©.0000

propdiu -8.1736 @.e979 -0.6079 ©.6829 @.4452 -08.159@ -98.4535 -0.4463 -0.4391 -0.3326 -6.1495
©.0800 @.3074 0.3674 ©.0000 @.0000 0.0868 ©.P0OO0 ©.0000 ©.0068 ©.0000 O.00E0

propnot 9.1736 -2.e079 0.0879 -0.0829 -
©.0800 @.3074 @.3@74 9.0000

.4452 9.159@ ©.4535 @.4463 H©.4391 ©.3326 @.1495
0000 0.00@8 ©.0000 ©.0002 ©.00E8 ©.0000 @.0@¢0

propescopub -0.8722 @.0940 -0.894€¢ ©.0399 @.1069 -0.08793 -0.0594 -0.8382 -0.8526 -0.0620 -@.0582

©.0000 €.0000 0.0002 ©.0000 @.0000 0.00@8 ©.POO0 ©.C002 ©.00E8 ©.0000 @.00E0

propeti -9.6921 €.1111 -0.1111 ©.1337 @.0388 -0.8676 ©.0173 @.@428 0.0215 0.0109 -0.8132
@.0808 @

.0000 0.000¢ ©.0000 @.0001 0.0@@@8 ©.0251 ©.0009 ©.8055 ©.1580 @.e890
8642

-0.8642 ©.1031 -@.9028 -0.6234 ©.0331 @.6551 ©.8414 0.0095 @.eaes
.0000 ©.000¢ ©.0000 @.7163 0.0824 ©.0000 0.0020 ©.0008 ©.2181 @8.9526

proppdef -0.1876
0.0000

proprenda -0.8440
©.0000

L1296 -0.1296 ©.0458 @.0401 -0.0586 ©.0079 @.029¢ ©.0894 -0.0194 -0.0397
.0000 0.000¢ ©.0000 @.0000 0.0@@8 ©.308B3 @.0002 ©.2246 ©.0122 0.0@ee

propoutros 9.0174 @.0291 -0.0291 -9.0075 -8.01906 0.0285 -0.6P02 @.0059 ©.0089 -0.0007 @.0152
9.8243 €.0002 @.0@02 9.3300 @.1720 6.0@82 ©.9765 @.4453 @.2583 ©.9272 @.e495

Inconc -9.3936 €.1641 -0.1641 9.1673 @.1B48 -0.1616 -0.1193 -0.1058 -0.1493 -0.1024 -0.08984
©.0000 ¢€.0000 0.000€ ©.0000 @.0000 O0.00@8 ©.00PO ©.0000 ©.00E@ ©.0000 0©.0@E0

dgl -9.6409 -€.0172 0.0172 ©.6207 @.0584 0.8687 -0.8561 -0.8825 -0.1633 -0.6551 -@.@a@82
©.0800 €.0259 ©.0259 9.0073 @.0000 0.00@8 ©.0000 ©.0009 ©.00G@ ©.0000 @.2865




dg3

dg1e

dg11

dregl

dreg2

dreg3

dregd

dregs

covid

poscovid

antescovid

dregs
covid
poscovid

antescovid

-8.8895
6.0008

-8.10872
6.06008

-8.8337
6.0008

0.0024
9.7539

8.08224
6.0038

-8.8234
0.00824

9.0819%8
6.08141

-8.8334
6.0008

0.00083
8.9682

8.08083
9.9682

-8.08086
9.9365

1.6008

1.60088

0.0008
1.6008

.00008
1.00808

dregs

€.e000

-8.0609
@.2000

-€.8729
2.e000

-€.0230
a.e030

2.e069
e.3718

-2.e097
€.2183

-8.0112
€.1487

-2.e031
€.6873

2.8163
€.9348

2.e002
e.9777

2.e009
€.9109

-@.e011
@.8887

-8.1799
6.0eae

-8.2155
6.0aae

-8.0678
6.0eae

8.0447
6.0eae

8.8545
6.aaae

8.4739
6.0eae

-8.8855
6.aaae

-8.8581
6.0eae

8.0aae
1.@eae

8.0eae
1.0eae

08.0aae
1.0eae

poscovid

1.0eae

-8.50ae
6.0eae

-8.1385
6.0000

-8.16668
6.0000

-9.8522
6.0000

-8.8516
6.0000

-9.0921
6.0000

-9.8573
6.0000

0.0277
6.0083

9.1533
6.0000

©.0000
1.0000

©.0000
1.0000

©.00008
1.0000

antesc~d

1.0000

1.0000

-8.1e73

-8.8337
@.e000

8.0062
8.4211

-8.e037
a.6310

8.8252
a.e011

1.6008

8.0158
6.0414

8.0167
8.83es

-8.8578
6.00ea

8.858a
6.08aa

-8.8597
6.00ea

-8.00a3
8.9725

-8.08a3
8.9725

8.8eas
8.9451

1.0080

-8.0327

©.0851
9.5133

-8.0887
9.2595

9.0831
9.6906

@.0234
9.0025

@.0000
1.0000

@.0000
1.0008

@.0000
1.0008

1.0000

-8.2429

8.aee9

-8.1e94
8.aea2

-8.2475
8.aee0

-8.1896
8.aee0

8.6ea9
1.0000

8.009
1.0000

a.8ea9
1.0000

1.08a8

-8.1875

-0.4241
0.0080

-8.3249
0.0080

6.0008
1.008@

6.0088
1.0088

6.0008
1.008@

1.aaee

-8.3311

a.eaee

a.aaee
1.6a¢e

a.aaee
1.6a¢0

a.aaee
1.6a¢e
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propoutros -0.0127 €.0127 -0.1421 -0.8571 -0.0337 -0.1@68 1.06000
©.1005 @.1005 0.@@e¢ ©.0000 @.0000 ©.004Q
1nconc 0.8775 -€.9775 8.1e1¢ 9.2679 8.2639 8.1263 -0.8409 1.0000
0.0000 €.0000 0.0aee 0.0000 a.0200 6.0dae @.06000
dgl ©.1927 -€.1927 ©.0138 9.0132 -0.9128 0.0267 ©.0186 @.0063 1.00@@
©.0000 @.0000 0.@746 ©.0889 @.0971 ©.0€e5 0.0163 @6.4139
dg2 -0.0063 €.0063 -0.@7689 -0.6255 -0.8643 -0.0632 -0.0067 -0.8255 -0.0681 1.0000
0.4122 e.4122 0.aaee 8.0010 .0200 6.00aa 9.3873 g.ee10 0.00@a
dg3 ©0.1462 -€.1462 -9.0627 -9.6285 -0.1249 -0.0429 ©.0129 -@.1282 -0.0921 -0.0815 1.0@¢0
©.0000 @.0000 0.0@@C ©.0002 ©.0000 ©.000@8 ©.0955 0.0000 0.0088 ©.0000
dga -0.08409 €.84089 0.0139 9.0430 8.0684 8.8214 -0.0323 @.8712 -06.8829 -0.0734 -0.0993
0.0008 €.0000 0.6714 6.0000 Q.0000 8.0e57 9.0000 @.0000 0.0008 9.0000 a.aeee
dgs ©.6059 -€.0059 -9.00083 -90.0475 @.0332 -0.0199 -0.8845 @.0252 -0.0564 -0.0499 -0.0676
0.4447 €.4447 8.965¢ 0.0000 a.0000 8.0182 @.5576 @.@e11 o.oeea 9.0000 a.aede
dgé -8.3463 €.3463 6.0ea3 9.0493 -@.0552 8.8363 @.0176 -6.1849 -0.1667 -0.1476 -0.1997
©.0000 @.0000 0.9674 ©.0000 ©.0000 ©.000@ ©.0227 0.0000 0.0000 ©.0000 @.0@ee
dg? ©.2221 -€.2221 -9.637¢ -9.1596 -0.8615 -0.1@61 -0.0124 -8.1291 -0.1284 -0.1136 -0.1538
0.0000 €.0000 0.0aed 0.0000 a.0000 6.0daa 9.1095 g.0e29@ 0.00@a 9.0000 g.aeee
dgad -9.2322 €.2322 9.0417 9.0471 @.1225 0.8471 -0.0064 @.1545 -0.083@¢ -0.0734 -0.0994
©.0000 @.0000 0.0@@¢ ©.0000 ©.0000 ©.000@ ©.4110 0.0000 0.0000 ©.0000 @.0@ee
dgle 9.1683 -€.1683 0.8994 9.1094 8.1432 8.8995 @.0122 @.3343 -0.0994 -9.0880 -0.1190
0.0000 €.0000 0.Qaee 0.0000 .0200 @.08aa 9.1154 g.0e29@ 0.00@a 9.0000 @.aeee
dgll -9.0292 @.0292 -9.01@7 -90.0007 -0.8092 -0.0@32 -0.0227 @.0038 -0.0313 -0.0277 -0.6375
9.0002 @.0002 0.1662 ©.9263 @.2352 ©.6747 ©.0034 0.6209 ©0.0001 0.0003 @.aeee
dregl -0.0399 €.0399 0.6574 9.6216 -0.0200 0.0213 -90.1347 -0.8618 9.0012 9.0116 -0.0268
0.0000 2.0000 0.Qaee 8.0053 8.029%6 @.0a6a 9.0000 9.0e00 0.8721 9.1544 a.aees
dreg2 9.0179 -€.0179 ©0.1618 9.4690 @.2236 ©.2346 ©.0148 @.1512 -0.0137 @.0016 @.0171
9.0206 @.0206 0.0@@¢ ©.0000 ©.0000 ©.0008 ©.0549 0.0000 0.0764 9.8357 @.0273
dreg3 0.0066 -€.2066 -0.8774 9.10855 8.e824 8.8253 -0.0275 @.0056 ©0.0853 -0.04B2 -4.ea2s
9.3933 @.3933 0.0@e¢ ©.0000 @.0000 ©.0011 ©.0004 9.4672 0.00080 ©.0000 @.7481
dregd -9.0161 €.0161 -0.1448 -9.0610 -08.149F -0.1112 ©@.0809 @.1728 -0.0396 ©.0120 @.0378
9.08369 €.0369 0.aaee 0.0000 2.0200 6.08aa 9.0000 @.0000 0.0008 9.1206 @.aeee
dregs 9.0265 -€.0265 -0.0135 -9.5502 -8.1209 -0.1732 @.0196 -8.3219 0.0025 9.0076 -0.@389
©.0006 @.0006 0.0884 ©.0000 ©.0000 ©.000@ ©.0112 0.0000 0.7433 9.3286 @.@eee
covid -8.0001 €.0001 8.a797 9.98537 8.e199 8.8793 -0.6346 @.0148 0.0008 -0.0004 @.eae1
0.9872 e.9872 0.aaee 0.0000 a.0108 @.0daa 9.6008 @.@558 1.0008 9.9623 a.9854
poscovid -0.0027 €.0027 ©0.0942 ©.90419 @.9988 0.0599 @.0775 -@.2402 0.000@ -0.0004 -0.00€3
9.7231 @.7231 0.0@e¢ ©.0000 ©.0000 ©.0008 ©.0000 0.0000 1.0008 9.9623 @.97e8
antescovid 9.0029 -€.20029 -0.1738 -9.8955 -8.1188 -0.1392 -90.8429 @.2254 ©.000a @.0007 g.eae1
8.7110 €.7110 0.@aee 0.0000 Q.0200 @.0daa 9.0000 9.0ee0 1.0008 9.9247 8.9854
dgé dgs dgé dg7 dgB dgle dgil dregl dreg2 dregld dregd
dga 1.0000
dgs -9.0608 1.0000
9.0000
dpé -0.1798 -@.1224 1.408ae
9.0000 @.0000
dg? -9.1384 -€.0942 -0.2784 1.0000
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dg2 9.0312 @.8416 -0.0416 -0.0592 -0.1300 9.0578 ©0.091 @.8617 0.0653 ©.1014 @.1161
0.0001 €.0000 0.0068 ©0.0000 ©.29200 0.0068 ©.0000 0.0020 ©.006@ ©.0000 @.00e0
de3 ©.1188 -¢.e884 0.@8@4 0.0870 @.1514 -0.1044 -0.12560 -0.12390 -9.1298 -0.0967 -0.8714
0.0000 €.0000 0.00@e 9.3652 g.0000 0.00ea @.0000 g.0020 ©.0008 9.0000 @.aaee
dpd -0.0187 €.8592 -0.8592 9.0014 -0.0161 -0.8577 @.0205 g.e520 0.0733 ©.1188 8.1311
9.0155 €.0000 0.00a@e 9.8521 @.0368 0.00ed 9.0080 g.0000 ©.000@ 9.0000 @.aaee
dgs ©.0131 -€.3155 0.3155 ©.0431 @.1209 -0.048¢ -9.0843 -6.1111 -0.1431 -0.1257 -@.1@e8
0.0903 €.0000 0.006¢ ©0.0000 ©.0200 0.008 ©.0000 0.00290 ©.006@ ©.0000 @.00ee
dgé ©.1858 2.1430 -0.143¢ -0.8577 -0.3438 9.0361 ©.3594 @.3644 0.3974 ©.2946 @.1416
0.0000 €.0000 0.000¢ ©0.0000 ©.20000 0.0068 ©.0000 0.00020 ©.0008 ©.0000 @.0020
de7 -8.0322 -€.3063 0.3@63 9.08533 @.1855 ©.1871 -0.2692 -0.2920 -0.2982 -0.2737 -@.1557
0.0000 €.0000 0.000e 0.0000 g.0000 0.00ea @.0000 g.0e20 ©.000@ 9.0000 @.eaee
des -0.0786 -€.0156 0.015€6 9.9101 -0.0386 -0.8633 9.0869 8.8931 ©0.0729 ©.0233 -0.0298
0.0000 €.8436 0.0436 9.1932 2.0000 0.6664 9.0000 @.0000 ©0.0008 9.0026 g.eae1
dela -8.2546 €.3584 -0.3584 0.0842 €.1613 -0.0919 -0.1332 -0.0930 -0.0969 -9©.1028 -0.€826
0.0000 €.0000 0.006¢ ©.5858 ©.292900 0.0068 ©.0000 0.0020 ©.000@ ©.0000 @.00e0
dell 9.0274 €.0743 -0.0743 -0.0134 -0.0621 9.0665 ©.9377 €.2499 ©.0641 ©.1086 @.1@38
0.0004 €.0000 0.000¢ ©0.0841 0.9200 0.3997 ©.0000 0.0000 ©.0008 ©.0000 @.0020
dregl ©.0369 @€.0325 -0.0325 -0.8533 @.0681 -0.1363 -0.0540 -0.0158 ©0.03@7 ©.0068 -@.@155
0.0000 €.0000 0.00a@e 0.0000 g.0200 0.00ea 9.0000 @.0485 ©.0001 9.3795 a.ae45e
dreg2 -0.0267 -€.0502 @.@5@2 9.2844 -0.0424 -0.0851@ @.1077 8.1192 9.8749 @.8411 @.8218
0.00086 €.0000 0.0qee 0.0000 g.0000 0.000a 9.0000 @.0000 ©.0008 ©.0000 @.ea49
dreg3 8.07a3 €.8395 -0.08395 9.0455 -0.1614 9.8373 9.1656 @.1895 ©.1785 ©.0528 -0.8474
0.0000 €.0000 0.006¢ ©0.0000 ©.2920900 0.0068 ©.0000 0.0020 ©.006@ ©.0000 @.00E0
dregd -9.1625 €.8253 -09.0253 -0.2067 @.1570 0.0699 -0.2036 -0.2488 -0.2448 -0.1095 -0.0282
0.0000 @€.2011 0.6611 ©0.0000 ©.29200 0.0008 ©.0000 0.0000 ©.0068 ©.0000 @.00e3
dregs ©.1387 -€.0250 ©.025¢ -0.0729 -0.9796 0.8649 9.8443 @.@358 @.0558 0.0377 @.a519
0.0000 €.e012 0.@e12 0.0000 @.0000 0.0008 @.0000 g.0000 ©.00@a 9.0000 @.eaee
covid -8.8510 €.0018 -0.0018 -0.8424 .0226 -0.8387 9.0054 @.0099 -0.0048 -0.0003 a.eaqe
0.0000 €.8173 8.8173 0.0000 g.e035 0.00ea 9.4819 8.2449 9.535@ 9.9701 @.6841
poscovid 0.0472 €.8271 -8.6271 -6.2118 -0.0724 0.1434 -0.0133 -0.0006 0.0368 9.0235 8.8535
0.0000 @€.2005 0.0065 ©0.0000 0.29200 0.000@ @.0855 ©.9391 ©.006@ ©.0024 @.0eee
antescovid ©.0037 -¢.028B8 09.0288 ©.2542 9.8498 -0.1048 ©.0079 -0.8084 -0.0328¢ -0.0232 -0.8575
0.6287 @€.29002 0.0062 ©0.0000 0.29200 ©.000@ ©.3095 @.2773 0.006@ ©.0027 @.qeee
propdiu propnot propes~b propeti proppdef propre~a propou~s  lnconc dgl dg2 dg3
propdiu 1.0000
propnot -1.0000 1.0000
1.0000
propescopub -6.8232 €.0232 1.eeae
0.0027 @€.0027
propeti -0.0080 @€.0080 0.5068 1.0000
0.2989 €.2989 ©.@aee
proppdef ©.0134 -€.0134 0.2544 0.3344 1.0000
0.0839 €.8839 0.0aaee 0.0000
proprenda -6.0231 €.8231 08.7524 0.5967 8.2872 1.08e8
0.0028 €.0028 0.0@@¢ ©0.0000 @.0000

Fonte: Resultados da pesquisa (saida do software Stata®)
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APENDICE B - RESULTADOS DOS PROCEDIMENTOS OPERACIONAIS DOS
DADOS DO CENSO DA EDUCACAO SUPERIOR INEP

APENDICE B.l — APLICACAO DE TESTES PARA DEFINICAO DO MODELO DE
REGRESSAO COM RESPOSTA FRACIONARIA

1. Teste de modelos link(probit), link(logit), corr(unstructured), corr(arl) e corr(ar2)

. Xtgee eva propfen prop@al7? prop25a29 proplfald prop3S5al9 propdBadd propS8as9 propé@mals propnot lnconc propescopu
> b propeti proppdef proprenda propoutros lnconc_hat propescopub_hat propeti_hat proppdef_hat proprenda_hat propout
> ros_hat dgl dg2 dg3 dgd dg5 dgb dg7 dg8 dgil dregl dreg2 dreg3 dreg5 covid poscovid, fanily(binemial) link(probit

> ) corr(unstructured) vce(robust)
Iteration 1: tolerance = 1.0999853
Iteration 2: tolerance = .28456244
Iteration 3: telerance = .@3485963
Iteration 4: telerance = .€@73664

Iteration 5: tolerance = .€0157254
Iteration 6: tolerance = .€0832777
Iteration 7: telerance = .2@@06603
Iteration 8: telerance = .€0091344
Iteration 9: tolerance = 2.600e-06

Iteration 1@: tolerance = 4.,956e-87

GEE population-averaged model

Group and time vars:

Link:
Family:
Correlation:

Scale parameter:

codcurso ano
probit
binomial
unstructured

1

Number of obs
Number of groups

Obs per group:

Wald chi2(36)

Prob > chi2

nin
avg
nax

16,722
2,787

6

6.8

6
2160.92
6.0000

(Std. Err. adjusted for clustering on codcurso)

Senirobust

eva Coef. Std. Err. z Prlz| [95X Conf. Interval]
propfem -.889237 B367656 -8.25 a.s8e2 -.08812963 .0628223
prop@al? 4.123957 6750364 6.11 @.eee 2.80@91 5.4470684
prop25a29 -.4665976 8771564 -6.85 4.gee -.6178214 -.3153737
prop38aia -.58@522  .1537337 -3.78 @.eee -.8818344  -.2792095
prop35ais -.315138  .2133459 -1.48 @.14e -.7332883 .1930122
propdgadd .1366945 .230639 8.59 @.553 -.3153495 .5887386
prop58as9 1.6724e2 .2987592 5.66 @.eee 1.086845 2.25796
prop6amais .91@8457 .4246289 2,15 @.e32 .8785883 1.7431e3
propnot .18@45@e2 .9180137 18.82 @.eee .1451439 . 2157565
Inconc -.8113742 .686e1 -1.89 @.as8 -.8231537 .0084052
propescopub -.1361914 .0415572 -3.28 @.ee1 -.2176421 -.85474@8
propeti -.8273@83 .85799389 -9.47 @.638 -.140984 LBB63673
proppdef -1.642425 .5440967 -3.82 @.ee3 -2.708835 -.5760156
proprenda .31217e3 .8753 4,15 @.aee .164585 4597556
propoutros .2232961 .8798546 2,86 @.@es .8667838 .3798083
1nconc_hat -.87239 .9123885 -5.85 @.eee -.08966554 -.8481246
propescopub_hat -.8072832 .1901899 -4.24 @.@ee -1.179968 -.4344378
propeti_hat -.00658¢e4 .2460762 -8.83 8.979 -.48888@9 4757201
proppdef_hat -7.823844  1.978694 -3.95 a.eee -11.78281 -3.945675
proprenda_hat .1914648 .3036444 0.63 @.528 -.4036673 .7B65969
propoutros_hat -1.584947 .3277062 -4.59 a@.@eee -2.147239 -.B626546
dgl .1e281e4 .9299592 3.43 @.ee1 .8448913 .1615294
dg2 .14@8216 .9314743 4.47 @a.eee .8791331 .20251
dg3 .2771258 .8301543 9.19 a.gee .218a244 .3362272
dga .1248886 8270594 4.62 a.eee .8718531 L1779241
dgs .10143849 .9344412 2,95 @.ee3 .8339814 .1689883
dgé .18788¢e1 .0250428 7.56 a.eee .1387972 .236963
dg7 .10859496 0283893 3.73 @.eee .8503a75 .1615916
dgg .8639133 .92700876 2.37 @.e18 .0109795 .1168472
dgll .1331423 .0449395 2.96 @.ee3 .8458625 .221222
dregl .1641376 .0248762 6.66 @.eee .1153811 .2128941
dreg2 .1619226 .0230644 7.62 @.eee .1167173 .2071279
dreg3 .25557¢e7 .0294533 B.68 @4.qee .1978433 .3132982
dregs .2574114 0363058 7.09 @.eee .1862532 .3285695
covid .0618612 .009184 6.74 @.aee .0433608 .8798615
poscovid .8818959 .0120912 6.77 @.@ee .B8581976 .1655942

_cans -.7022284 .8579413 -12.12 @.eee

Fonte: Resultados da pesquisa (séida do software AStata®j A
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. xtgee eva propfem prop@al? prop25a29 prop3Ba3d prop35a39 propd@add prop58a59 propéemais propnot lnconc propescopu
> b propeti proppdef proprenda propoutros lnconc_hat propescopub_hat propeti_hat proppdef_hat proprenda_hat propout
> ros_hat dgl dg2 dg3 dgd4 dg5 dgé dg7 dg8 dgll dregl dreg2 dreg3 dreg5 covid poscovid, family(binomial) link{probit
> ) corr{arl) vce(robust)

Iteration 1: tolerance = .7893121

Iteration 2: tolerance = .12868695
Iteration 3: tolerance = .02429297
Iteration 4: tolerance = .08581438
Iteration 5: tolerance = .08142979
Iteration 6: tolerance = .08035445
Iteration 7: tolerance = .08008803
Iteration 8: tolerance = .08002187
Iteration 9: tolerance = 5.436e-06
Iteration 1@: tolerance = 1.351e-06
Iteration 11: tolerance = 3.357e-07

GEE population-averaged model Number of obs = 16,722
Group and time vars: codcurso ano Number of groups = 2,787
Link: probit Obs per group:
Family: binomial min = 6
Correlation: AR(1) avg = 6.0
max = 6
Wald chi2(36) = 2551.01
Scale parameter: 1 Prob > chi2 = 0.0000
(Std. Err. adjusted for clustering on codcurso)
Semirobust
eva Coef. Std. Err. z P>|z| [95% Conf. Interval]
propfem -.8742934  .0370932 -2.08 @.045 -.1469947  -.8015922
prop@al? 5.352585  .7398499 7.23 @.eee 3.902506 6.802665
prop25a29 -.5206278  .0849514 -6.13 ©.0608 -.6871295  -.3541261
prop3@a3d -.5302671  .1663154 -3.19 @6.ee1 -.8562394  -.2042948
prop35a39 -.2361436  .2437267 -8.97 0.333 -.7138393 .241552
propd8ad9 .4022669  .2648891 1.52 8.129 -.1169061 .92144
prop58a59 2.108859  .3560769 5.92 @.eee 1.410961 2.806757
propé@mais 1.268142  .5007996 2.53 e6.e11 .286593 2.249691
propnot .1616716  .0189078 8.55 @.eee .124613 .1987302
Inconc -.8208846  .0058054 -3.66 ©.060 -.0322629  -.08095063
propescopub -.1380286  .0460157 -3.08 @.083 -.2282178  -.8478395
propeti -.1557462  .0640624 -2.43 @.015 -.2813062  -.@301861
proppdef -1.055581  .6@32259 -1.75 ©.e88 -2.237882 .1267205
proprenda .3076819  .0826512 3.72 @6.o080 .1450885 .4696753
propoutros .1236451  .0965732 1.36 ©.174 -.0544751 .3005653
Inconc_hat -.128497  .0132537 -9.76 ©.ee8 -.1544739  -.1025202
propescopub_hat -.7116473  .2043433 -3.48 ©.000 -1.112153  -.3111419
propeti_hat .1486857  .2773024 8.53 8.593 -.395417 .6915884
proppdef_hat -9.7@3529 3.098076 -3.13 @.ee2 -15.77565 -3.631412
proprenda_hat .31e4616  .3428043 8.91 9.365 -.3614224 .9823456
propoutros_hat -1.708399 .435748 -3.92 @.068 -2.562449  -.8543484
dgl .8145122 .82997 8.48 ©.628 -.044228 .8732523
dg2 .8486365  .0311366 1.56 @.118 -.01239%01 .1096631
dg3 .188463 .030084 6.26 ©.080 .1294994 .2474266
dgd .8638893  .0252482 2.53 @.e11 .0144e37 .1133748
dgs .8537805  .0352858 1.52 e.127 -.0153784 .1229394
dgé .@908853  .0243278 3.74 @.eee .0432e36 .1385669
dg7 .82168736  .0281645 8.75 @.454 -.0341278 .8762751
dg8 .8177698 .025459 e.76 ©.485 -.032129 .8676685
dgll .8616098  .0488325 1.51  6.131 -.0184206 .1416401
dregl .1151925 .82543 4.53 ©.080 .0653506 .1656343
dreg2 .1659609 .024352 6.82 @©.e8e .1182319 .2136898
dreg3 .2447813  .0337319 7.26 @.e@0 .1786681 .3108946
dregs .1502681  .0483599 3.72 @6.o080 .0711642 .2293721
covid .8197337  .0162487 1.93 @.e54 -.0083533 .8398207
poscovid .069497  .0135131 5.14 @©.eee .0430118 .8959821
_cons -.5025565  .0629828 -7.98 ©.068 -.6260005 -.3791125

Fonte: Resultados da pesquisa (saida do software Stata®)
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. xtgee eva propfem prop@al? prop25a29 prop3@a3d prop35a39 propd@ad9 prop50a59 prop6émais propnot Inconc propescopu
> b propeti proppdef proprenda propoutros lnconc_hat propescopub_hat propeti_hat proppdef_hat proprenda_hat propout
> ros_hat dgl dg2 dg3 dg4 dg5 dgé dg7 dg8 dgll dregl dreg2 dreg3 dreg5 covid poscovid, family(binomial) link{probit

> ) corr{ar2) vce(robust)

Iteration 1: tolerance = .79641672
Iteration 2: tolerance = .07729489
Iteration 3: tolerance = .01241585
Iteration 4: tolerance = .008250201
Iteration 5: tolerance = .008850653
Iteration &: tolerance = .00010108
Iteration 7: tolerance = .00002834
Iteration 8: tolerance = 4.059e-06
Iteration 9: tolerance = 8.166e-07
GEE population-averaged model Number of obs = 16,722
Group and time vars: cadcurso ano Number of groups = 2,787
Link: probit Obs per group:
Family: binomial min = 6
Correlation: AR(2) avg = 6.0
max = 6
Wald chi2(36) = 2341.09
Scale parameter: 1 Prob > chi2 = 0.0000
(Std. Err. adjusted for clustering on codcurso)
Semirobust
eva Coef. Std. Err. z P>|z| [95% Conf. Interval]
propfem -.@855a042 .0365873 -1.50 9.133 -.1267139 .8167055
prop@al? 4.972502  .6623728 7.51 @©.ee8 3.674275 6.276728
prop25a29 -.4547744 .0829885 -5.48 ©.080 -.617429  -.2921199
prop38a3d -.5681877 .1657152 -3.43 @.e01 -.8929837  -.2433918
prop35a39 -.3958586  .2394286 -1.65 ©.098 -.86513 .8734128
propd@ad?d .2647634  .2625873 1.1 8.313 -.2498983 .7794251
prop58a59 1.885393 .3381419 5.71 @.080 1.238326 2.532459
propé@mais 1.124488 .47@9129 2.39 @.e17 .2015161 2.847461
propnot .1734581  .0181161 9.57 @©.eee .1379512 .2089649
1nconc -.0101897 .0e57084 -1.79 @.e74 -.021378 .8009986
propescopub -.1896477 .8419717 -4.50 @.eee0 -.2713108  -.1067847
propeti -.8947911  .0685322 -1.57 e.117 -.2134321 .8238498
proppdef -.9362503 .5566612 -1.68 9.093 -2.027286 .1547856
proprenda .3749333 .0763406 4.91 0.080 .2253085 .5245581
propoutros .2469924 .086768 2.85 @©.ee4 .0769302 .4178546
Inconc_hat -.1284933 .012593 -16.20 ©.ee0 -.,153175 -.1@38115
propescopub_hat -.691399 .1942593 -3.56 ©.080 -1.67214 ~.3106577
propeti_hat .17427 .2622391 @.66 9.586 -.3397091 .6882491
proppdef_hat -8.572461 2.561231 -3.43 @.e01 -13.47478  -3.670137
proprenda_hat .1366948 .3060972 @.45 @.655 -.4632446 .7366342
propoutros_hat -1.702435 .3645524 -4.67 ©.080 -2.416944 -.987925
dgl .8347942  .0293708 1.18 9.236 -.0227715 .09236
dg2 .8758266  .0310784 2.44 @.015 .0149141 .1367392
dg3 .2177619 .0297524 7.32 @0.e008 .1594482 .2768756
dgd .8836103 .0256158 3.26 @.ee1 .0334043 .1338163
dgs .8740429 .0346051 2.14 @.032 .006218 .1418677
dgé .1209348 .0240562 5.03 @.080 .0737855 .1686841
dg? .8421089 .0278405 1.51 @.138 -.0124574 .8966751
dg8 .8295583 .0256885 1.15 8.250 -.0287903 .@799069
dgl1 .8905928 .0486139 2.23 0.026 .0189909 .17e1946
dregl .1241603 .0247838 5.01 @©.080 .@75585 .1727357
dreg2 .1582566  .0235212 6.73 ©.ee68 .1121559 .20843574
dreg3 .22468858 .031315 7.16 @©.eee .1627096 .2854621
dregs .1948518 .038681 5.02 @.ee0 .1182385 .2698651
covid .8145045 .0097478 1.49 9.137 -.0046009 .8336099
poscovid .047472  .0126325 3.76 ©.080 .0227127 .8722313
_cons -.5422551  .0591762 -9.16 ©.080 -.6582266  -.4262836

Fonte: Resultados da pesquisa (saida do software Stata®)
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. xtgee eva propfem prop8al? prop25a29 prop3@a3d prop35a39 propd@add prop50a59 prop68mais propnot Inconc propescopu
> b propeti proppdef proprenda propoutros lnconc_hat propescopub_hat propeti_hat proppdef_hat proprenda_hat propout
> ros_hat dgl dg2 dg3 dgd4 dg5 dgé dg7 dg8 dgll dregl dreg2 dreg3 dreg5 covid poscovid, family(binomial) link{logit)
> corr(unstructured) vce(robust)

Iteration 1: tolerance = 1.8870838
Iteration 2: tolerance = .27546981
Iteration 3: tolerance = .03975957
Iteration 4: tolerance = .00765759
Iteration 5: tolerance = .00109963
Iteration 6: tolerance = .008829358
Iteration 7: tolerance = .008012692
Iteration 8: tolerance = .0880433

Iteration 9: tolerance = .00801344

Iteration 18: tolerance = 3.755e-@6
Iteration 11: tolerance = 9.680e-07

GEE population-averaged model Number of obs = 16,722

Group and time vars: codcurso ana Number of groups = 2,787
Link: logit Obs per group:

Family: binomial min = 6

Correlation: unstructured avg = 6.0

max = 6

Wald chi2(36) = 2139.81

Scale parameter: 1 Prob » chi2 = 0.0000

(Std. Err. adjusted for clustering on codcurso)

Robust
eva Coef. Std. Err. z Py|z| [95% Conf. Interval]
propfem -.8134333 .0644963 -8.21 @.835 -.1398436 .112977
prop@al? 7.336615 1.161444 6.31 ©.e68 5.054226 9.607004
prop25a29 -.802168 .1353773 -5.93 @.eee -1.067503 -.5368333
prop38a3d -.9864023 .2652964 -3.72 @.e@e -1.586374 -.4664309
prop35a39 -.540264 .3677512 -1.47 0.142 -1.261043 .1885151
propd@ad’ .2133865 .3964503 €.54 0.59% -.5636419 .9904148
prop5eas9 2.810423 .5e36143 5.58 @.eee 1.823357 3.797489
propé@mais 1.486656 .7018887 2.11  0.e35 .1049797 2.856333
propnot .3147691 .0310102 16.15 @.eee .2539903 .3755479
lnconc -.8180279 .0185878 -1.76 @.e089 -.0387797 .8027239
propescopub -.2343523 .0744282 -3.15 0.082 -.3882289 -.8884756
propeti -.8564881 .1029279 -8.55 @.583 -.2582231 .145247
proppdef -3.061522 .992212 -3.09 @.082 -5.086222 -1.116822
proprenda .5437954 .1345936 4.4 0.000 .2799969 .B07594
propoutros .408637 .1430129 2.8 @.e85 .1283369 .6809371
Inconc_hat -.121148 .0217407 -5.57 0.080 -.1637591 -.078537
propescopub_hat -1.41542 .3327416 -4.25 @.e00 -2.e67582 -.7632585
propeti_hat .8225263 .4288053 e.e5 9.958 -.8179167 .8629693
proppdef_hat -15.32849  3.392629 -4.52 @©.080 -21.97792 -8.679058
proprenda_hat .4119161 .5374369 e.77 9.443 -.6414408 1.465273
propoutros_hat -2.750287 5711275 -4.82 9.080 -3.869676 -1.636897
dgl . 2068895 .0539521 3.83 0.e08 .1011454 .3126336
dg2 .2787737 .0567348 4.91 @.080 .1675755 .3899719
dg3 .5137912 .853205 9.66 ©.008 .4095113 .6188711
dgd .2532243 .8492082 5.15 0.000 .1567781 .3496705
dgs .2088948 .0619674 3.37 0.0801 087441 .3303487
dgé .3552554 .8450554 7.88 @.eee .2669485 .4435624
dg? .2192165 .0589367 4.30 0.e0@0 .1193825 .3198505
dg8 .1407892 .0495352 2.84 @0.084 .0437019 .2378765
dgl1 .2483679 .0794463 3.13 @0.082 .0926559 .40848799
dregl .2928104 .8436715 6.7¢ @.eee .2072157 378405
dreg2 .2947508 .0487797 7.23 0.080 .2148241 .3746776
dreg3 .4598572 .8516135 8.91 @.080 .3586966 .5610179
dreg5s .462778 .0630183 7.34 0.080 .3392644 .5862917
covid .1092243 .0162461 6.72 @.e68 .0773825 .1410661
poscovid .1504817 .0212253 7.09 0.068 .1088809 .1928824
_cons -1.209837 .1011945 -11.95 0.080 -1.487375 -1.68107

Fonte: Resultados da pesquisa (saida do software Stata®)
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. xtgee eva propfem prop8al? prop25a29 prop3@a34 prop35a39 propd@ad9d prop5@aS9 propé@mais propnot lnconc propescopu
> b propeti proppdef proprenda propoutros lnconc_hat propescopub_hat propeti_hat proppdef_hat proprenda_hat propout
> ros_hat dgl dg2 dg3 dgd4 dg5 dgé dg7 dg8 dgll dregl dreg2 dreg3 dreg5 covid poscovid, family(binomial) link{logit)
> corr(arl) vce(robust)

Iteration 1: tolerance = 1.3782338
Iteration 2: tolerance = .19387396
Iteration 3: tolerance = .03562538
Iteration 4: tolerance = .0882055
Iteration 5: tolerance = .08199252
Iteration 6: tolerance = .08048919
Iteration 7: tolerance = .08012036
Iteration 8: tolerance = .08002963
Iteration 9: tolerance = 7.296e-06
Iteration 1@: tolerance = 1.797e-06
Iteration 11: tolerance = 4.424e-07
GEE population-averaged model Number of obs = 16,722
Group and time vars: codcurso ano Number of groups = 2,787
Link: logit Obs per group:
Family: binomial min = 6
Correlation: AR(1) avg = 6.0
max = 6
Wald chi2(3e) = 2496.83
Scale parameter: 1 Prob > chi2 = 0.8000
(Std. Err. adjusted for clustering on codcurso)
Robust
eva Coef. Std. Err. z P>|z| [95% Conf. Interval]
propfem -.1288954 .0649702 -1.98 @.e047 -.2562347  -.@015562
prop@al? 9.386611 1.272192 7.37 @.e080 6.88716 11.87406
prop25a29 -.9062395 .1488178 -6.09 9.080 -1.197917  -.6145619
prop3@a34 -.8869397 .2851245 -3.11 @.e82 -1.445774  -.3281059
prop35a39 -.3968079 .4153892 -8.96 9.339 -1.210956 .4173401
propd@add .6798236  .4518048 1.5 9.133 -.2064975 1.564545
prop58as9 3.526481  .6023643 5.85 @.e080 2.345869 4.707093
propéeémais 2.021287 .8364624 2.42 @.016 .3818512 3.668723
propnot .28156854  .0316326 8.9 9.000 .2195067 .3435041
1nconc -.0341619  .0102487 -3.33 @.e01 -.054249  -.@148748
propescopub -.2394057 .0823622 -2.91 @.ee4 -.4088326 -.8779789
propeti -.2843431  .1140143 -2.49 @.013 -.5078071 -.8608791
proppdef -2.057186  1.140237 -1.80 9.071 -4.292009 .1776374
proprenda .5358608  .1479871 3.62 ©.080 .2458114 .8259101
propoutros .2168265 .1635592 1.32 9.187 -.1045437 .5365967
Inconc_hat -.2191185 .0227512 -9.63 9.080 -.2637101  -.1745269
propescopub_hat -1.24258 .3561479 -3.49 @.080 -1.940617  -.5445427
propeti_hat .3394512  .4775954 8.71 ©.477 -.5966185 1.275521
proppdef_hat -19.77077  4.819056 -4.16 9.080 -29.21595  -16.32559
proprenda_hat .6355176  .5954468 1.7 9.286 -.5315367 1.802572
propoutros_hat -3.179631  .7590697 -4.19 9.e080 -4.66738 -1.691882
dgl .8464245 .0529845 6.88 @.381 -.0574233 .1502723
dg2 .1085972  .@557938 1.95 @.e52 -.0087567 .217951
dg3 .3535997 .0524454 6.74 ©.068 .2588086 .4563909
dgd .1441368 .0460289 3.13 9.e82 .0539218 .2343518
dgs .1197685 .0625739 1.91 8.056 -.0028741 .2424111
dgé .1807266 .843497 4.15 ©.eee .095474 .2659792
dg? .8669168 .0582397 1.33  9.183 -.0315512 .1653848
dg8 .8583338 .0466784 1.25 9.211 -.0331542 .1498217
dgl1 .1189976  .0720831 1.65 9.099 -.0222826 .2602779
dregl .2041089 .0446855 4.57 ©.eee .116527 .2916908
dreg2 .2968689  .0424816 6.99 ©.080 .2136065 .3801313
dreg3 .4425602  .0572098 7.74 @.e080 .330431 .5546894
dregs .2822047 .0694797 4.06 ©.000 .146027 .4183823
covid .8345825 .0180511 1.92 @.e55 -.080797 .8699619
poscovid .1282054  .0230138 5.57 @©.080 .08308993 .1733116
_cons -.8608079 .1084344 -7.94 @9.080 -1.873335 -.6482804

Fonte: Resultados da pesquisa (saida do software Stata®)
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. xtgee eva propfem prop@al? prop25a329 prop3@a3d prop35a39 propd@ad9 prop50a59 propéémais propnot lnconc propescopu
> b propeti proppdef proprenda propoutros lnconc_hat propescopub_hat propeti_hat proppdef_hat proprenda_hat propout
> ros_hat dgl dg2 dg3 dgd4 dg5 dgé dg7 dg8 dgll dregl dreg2 dreg3 dreg5 covid poscovid, family(binomial) link{logit)
> corr(ar2) vce(robust)

Iteration
Iteration
Iteration
Iteration
Iteration
Iteration
Iteration
Iteration
Iteration
Iteration

: tolerance
: tolerance
: tolerance
: tolerance
: tolerance
: tolerance
: tolerance
: tolerance
: tolerance

.

LNV SEWN -

1.3839255
.12161162
.01878854
.00384562
.08875983
.00914985
.00002949
5.809e-06
1.143e-06

1@: tolerance = 2.252e-07

GEE population-averaged model Number of obs = 16,722
Group and time vars: codcurso ano Number of groups = 2,787
Link: logit Obs per group:
Family: binomial min = 6
Correlation: AR(2) avg = 6.0
max = 6
Wald chi2(36) = 2303.58
Scale parameter: 1 Prob > chi2 = 0.0000
(Std. Err. adjusted for clustering on codcurso)
Robust
eva Coef. Std. Err. z P>|z| [95% Conf. Interval]
propfem -.@936358 .0643056 -1.46 ©.145 -.2196725 .8324009
prop@al? 8.713635 1.135301 7.68 @.080 6.488485 16.93878
prop25a29 -.7817174  .1459597 -5.36 ©.080 -1.067793  -.4956417
prop3@a34 -.9611711  .2858976 -3.36 @.ee1 -1.52152 -.400822
prop35a39 -.6832065  .4124859 -1.66 ©.098 -1.491664 .125251
propd@ada .437@249  .4520132 €.97 0.334 -.4489046 1.322954
prop5@a59 3.158598 .556654 5.67 @©.080 2.067576 4.24962
propé@mais 1.789015 .779478 2.30 @.022 .261266 3.316764
propnot .3026895  .03@8262 9.82 @0.eee .2422711 .3631078
1nconc -.08153698 .010@1068 -1.52 @.128 -.0351788 .8044392
propescopub -.3297689  .0751493 -4.39 9.080 -.4770587 -.182479
propeti -.1784716  .1076734 -1.66 ©.097 -.3895e77 .8325645
proppdef -1.808957 1.037147 -1.74 @.e81 -3.841728 .2238144
proprenda .6549573  .1367347 4.79 ©.080 .3869621 .9229524
propoutros .4405774 .1552241 2.84 9.e85 1363438 .7448111
Inconc_hat -.2189471  .0220614 -9.92 @.ee0 -.2621867 -.1757075
propescopub_hat -1.213712 .338118 -3.59 @.ee0 -1.876411  -.5516129
propeti_hat .3746645  .4534243 €.83 @.409 -.5140307 1.26336
proppdef_hat -17.85825 4.087537 -4.17 ©.080 -25.66967 -9.046821
proprenda_hat .3122549  .5356215 @.58 9.560 -.7375439 1.362054
propoutros_hat -3.126261 .640293 -4.87 ©.080 -4.375213 -1.86531
dgl .8868112  .0526005 1.64 9.162 -.0170838 .1891862
dg2 .1596531 .855878 2.86 ©.084 .0581342 .2691719
dg3 .4085457  .@521403 7.84 @.e80 .3063526 .5107388
dgd .1799605 .046643 3.86 ©.080 .0885419 .2713791
dgs .1587465  .0617845 2.57 @.e1e .0376511 .2798418
dgé .2372779 .843181 5.49 @.080 .1526447 .3219111
dg7 .1067421  .0498377 2.14 9.032 .0098621 .2044222
dg8 .@799855  .8471069 1.76 ©.090 -.0123423 .1723132
dgl1 .1734448  .0721211 2.40 9.016 .83209 .3147995
dregl .2221351  .0434607 5.11 @.eee .1369537 .3073165
dreg2 .282@572  .0413336 6.82 @.e0800 .2010448 .3638695
dreg3 .4005145  .0542482 7.38 @.080 .2941899 .506839
dreg$s .3583938 .0668298 5.36 @.e80 .2274099 .4893778
covid .8256767  .0172286 1.49 8.136 -.0080907 .8594441
poscovid .8897528  .0218131 4.11 0.080 .0469998 .1325857
_cons -.9315601  .1026315 -9.08 @.080 -1.132654 -.738346

Fonte: Resultados da pesquisa (saida do software Stata®)

2. Teste dos instrumentos para os periodos pré-pandemia (2018-2019), durante a pandemia
(2020-2021), pés-pandemia (2022-2023) e todo o periodo (2018-2023), respectivamente
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. test mean_propescopub mean_propeti mean_proppdef mean_proprenda mean_propoutros mean_lnconc

( 1) mean_propescopub = ©

( 2) mean_propeti = @
( 3) mean_proppdef = @
( 4) mean_proprenda = @
( 5) mean_propoutros = @
( 6) mean_lnconc = @
chi2( 6) = 188.84
Prob > chi2 = 0.0000

Fonte: Resultados da pesquisa (saida do software Stata®)

. test mean_propescopub mean_propeti mean_proppdef mean_proprenda mean_propoutros mean_lnconc

( 1) mean_propescopub = 0@
( 2) mean_propeti = @
( 3) mean_proppdef = ©
( 4) mean_proprenda = @
( 5) mean_propoutros = @
( 6) mean_lnconc = ©
chi2( 6) = 229.61
Prob > chi2 = 0.0000

Fonte: Resultados da pesquisa (saida do software Stata®)

. test mean_propescopub mean_propeti mean_proppdef mean_proprenda mean_propoutros mean_lnconc

( 1) mean_propescopub = @
( 2) mean_propeti = @
( 3) mean_proppdef = @
( 4) mean_proprenda = @
( 5) mean_propoutros = @
( 6) mean_lnconc = ©
chi2( 6) = 473.33
Prob > chi2 = 0.0000

Fonte: Resultados da pesquisa (saida do software Stata®)

. test mean_propescopub mean_propeti mean_proppdef mean_proprenda mean_propoutros mean_lnconc

( 1) mean_propescopub = @
( 2) mean_propeti = @

( 3) mean_proppdef = @

( 4) mean_proprenda = @

( 5) mean_propoutros = @
( 6) mean_lnconc = ©

chi2( 6)
Prob > chi2

19.32
0.0037

"o

Fonte: Resultados da pesquisa (saida do software Stata®)
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3. Teste de correlacdo entre valores preditos e reais para os periodos pré-pandemia (2018-
2019), durante a pandemia (2020-2021), pds-pandemia (2022-2023) e todo o periodo (2018-
2023), respectivamente

. correlate eva p_hat
(obs=16,722)

‘ eva p_hat
eva 1.0000
p_hat 0.4140 1.0000

Fonte: Resultados da pesquisa (saida do software Stata®)

. correlate eva p_hat
(obs=16,722)

eva p_hat

1.0000
0.4510 1.0000

eva
p_hat

Fonte: Resultados da pesquisa (saida do software Stata®)

. correlate eva p_hat
(obs=16,722)

eva p_hat

eva 1.0000
p_hat 0.4725 1.0000

Fonte: Resultados da pesquisa (saida do software Stata®)

. correlate eva p_hat
(obs=16,722)

‘ eva p_hat
eva 1.0000
p_hat 9.5128 1.0000

Fonte: Resultados da pesquisa (saida do software Stata®)
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APENDICE B.2 — MODELO DE REGRESSAO PARA ANALISES QUANTO A
INFLUENCIA DOS PARAMETROS (VARIAVEIS INDEPENDENTES) EM RELACAO A
EVASAO (VARIAVEL DEPENDENTE) NO PERIODO PRE-PANDEMIA (2018-2019)

. xtgee eva propfen prop@al? prop25a29 prop3Ba3d prop3S5a39 propdfadd prop58as9 propélmals propnot lnconc propescopu
> b propeti proppdef proprenda propoutros lnconc hat propescopub hat propeti hat proppdef hat proprenda hat propout
> ros_hat dgl dg2 dg3 dgd dg5 dgbé dg7 dg8 dgll dregl dreg2 dreg3 dregs if ano<2028, family(binomial) link(logit) co
> rr{arl) vce(robust)
note: propnot != @ predicts success perfectly

propnot dropped and 1867 obs not used

note: dpd != @ predicts success perfectly
dgd dropped and 273 obs not used

note: dp8 != @ predicts success perfectly
dg8 dropped and 132 obs not used

note: drgll != @ predicts success perfectly
dgll dropped and 4@ obs not used

note: dreg3 != @ predicts success perfectly
dreg3 dropped and 266 obs not used

note: dregs != @ predicts success perfectly
dregs dropped and 734 obs not used

note: some groups have fewer than 2 cbservations
not possible to estimate correlations for those groups
8 groups omitted from estimation

Iteration 1: teolerance = .37436924
Iteration 2: telerance = .€2694723
Iteration 3: tolerance = .€0153749
Iteration 4: tolerance = .€0910371
Iteration S: telerance = 9,198e-06
Iteration 6: tolerance = 3.084e-87
GEE population-averaged model Number of obs = 2,254
Group and time vars: codcursa ano Number of groups = 1,127
Link: logit Obs per group:
Fanily: binomial nin = 2
Correlation: AR(1) avg = 2.8
nax = 2
Wald chi2(28) = 639.30
Scale parameter: 1 Prob > chi2 = 0.0000
(Std. Err. adjusted for clustering on codcursa)
Robust
ava Coet. Std. Err. 2 P>|z| [95% Canf. Interval]
propfem -.3483443 .1408498 -2.47 @.013 -.6244047 -.8722838
prop@al? 7.98@5e8  1.9303@2 4,89 @.eee 4.117185 11.68383
prop25a29 -1.054288 .3733527 -2.8B2 @.aes -1.786845 -.3225298
prop3@aia -1.167272 .B415873 -1.39 @.165 -2.816753 4822085
prop35ais 1.743683 1.227889 1.42 @.156 -.6629353 4.150382
propddads 1.89523 .923778 1.19 @.236 -.7153421 2.985881
prop58ass 5.245386  1.235218 4.25 @.eee 2.824483 7.66637
prop6amais -.1122827 3.850676 -0.84 48.971 -6.891417 5.867012
propnot @ (omitted)
Inconc -.08741469 8296735 -2.56 @.812 -.1323@59 -.8159878
propescopub -.20266€3 .2004021 -1.,81 a.312 -.5954412 .1981286
propeti .4780288 .2427863 1.97 @.e49 .0821764 .9538813
proppdef -.80897€7 2.296899 -8.35 8.727 -5.302815 3.780862
proprenda -.0999524  .3509717 -0.28 @.776 -.7878443 5879396
propoutros -1.812366  .4736682 -3.83 @.eee -2.74@738 - .BB39929
1nconc hat -.5117176 8765538 -6.68 @.0ee -.66176@3 -.361675
propescopub_hat -1.843612  .7969841 -2.31 @.821 -3.405515  -.2817087
propeti_hat 4.77747 1.068518 4.47 @.@ee 2.683212 6.871727
proppdef hat -18.@3111  10.87356 -1.79 @.e73 -37.77492 1.7127@9
proprenda_hat 1.164652 1.178623 9.99 @.323 -1.1454@7 3.474711
propoutros_hat -2.171366  2.465857 -6.B8 @.379 -7.0084358 2.661625
dgl -.08590486 .88551 -86.69 @.4% -.2266852 .108588
dg2 -.3644149 .1833256 -3.53 @.aee -.5669293 -.1619084
dg3 .15793893 .8921429 1.71 @.e86 -.08226076 .3385861
dga @ (omitted)




dgs
dgé
dg7
dg8
dell
dregl
dreg2
dreg3
dreghs
_cons

.8484e8
-.08162¢6
-.1334198

]

e
-.1513647
-.155657
e

]
-.5361995

.1186745
.1032992
.893996
(onitted)
{omitted)
.8939895
.1068983
{onitted)
(omitted)
.2592333

0.41
-8.79
-1.42

-1.61
-1.46

-2.07

a.683
8.429
8.156

a.1e7
8.145

8.839

-.1841898
-.2848832
-.3176485

-.33558ae8
-.3651739

-1.0844287

.28108057
.1208421
.8508089

.8328515
.8538599

-.0281116

Fonte: Resultados da pesquisa (saida do software Stata®)
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APENDICE B.3 — MODELO DE REGRESSAO PARA ANALISES QUANTO A
INFLUENCIA DOS PARAMETROS (VARIAVEIS INDEPENDENTES) EM RELACAO A
EVASAO (VARIAVEL DEPENDENTE) NO PERIODO DURANTE A PANDEMIA (2020-
2021)

. xtgee eva propfem prop®al7 prop25a29 prop3@a34 prop35a39 propd0add prop58a59 propéemais propnot lnconc propescopu
> b propeti proppdef proprenda propoutros lnconc_hat propescopub_hat propeti_hat proppdef_hat proprenda_hat propout
> ros_hat dgl dg2 dg3 dgd dg5 dg6 dg7 dg8 dgll dregl dreg2 dreg3 dreg5 if ano==2020|ano==2021, family(binomial) lin
> k(logit) corr(arl) vce(robust)

Iteration 1: tolerance = 1.7254513
Iteration 2: tolerance = .1685599
Iteration 3: tolerance = .01769262
Iteration 4: tolerance = .00231458
Iteration 5: tolerance = .00031672
Iteration 6: tolerance = .00004264
Iteration 7: tolerance = 5.828e-06
Iteration 8: tolerance = 7.848e-07
GEE population-averaged model Number of obs - 5,574
Group and time vars: codcurso ano Number of groups = 2,787
Link: logit Obs per group:
Family: binomial min = 2
Correlation: AR(1) avg = 2.0
max = 2
Wald chi2(34) = 1156.02
Scale parameter: 1 Prob > chi2 = ©.0000
(Std. Err. adjusted for clustering on codcurso)
Robust
eva Coef. Std. Err. 2z P> |z| [95% Conf. Interval]
propfem -.0690701 .8910324 -8.76 9.448 -.2474%03 .1093501
prop@al7 15.10884 2.198442 6.87 0.000 10.79998 19.41771
prop25a29 -1.456314 .2784905 -5.23 0.000 -2.002145 -.9104822
prop38a3d -1.47e132 .5278422 -2.79 0.005 -2.504683 -.4355799
prop35a39 -.2579279 .6986595 -0.37 0.712 -1.627275 1.11142
prop4ads .3516967 .7399259 9.48 9.635 -1.098531 1.801925
prop58as9 4.623109 1.011421 4.57 0.000 2.640759 6.605459
prop6@mais 4.356468 1.642446 2.65 0.008 1.137333 7.575604
propnot .3267528 .0444199 7.36 0.000 .2396915 .4138142
Inconc -.08390381 .0186591 -2.09 0.036 -.0756092 -.002467
propescopub -.7050226 .130635 -5.40 0.000 -.9610625 -.4489827
propeti .6416547 .1880658 3.41 9.001 .2730525 1.010257
proppdef -2.531535 1.746772 -1.45 0.147 -5.955146 .8920762
proprenda 1.192972 .2212306 5.39 0.000 .7593682 1.626576
propoutros -.1381871 .2118983 -8.65 0.514 -.5535001 .2771259
1nconc_hat -.08955733 .8310387 -3.08 9.002 -.1564081 -.0347385
propescopub_hat -.8106708 .4886607 -1.66 0.097 -1.768428 .1470866
propeti_hat -1.740437 .6521437 -2.67 0.008 -3.018615 -.4622588
proppdef_hat -22.66643 5.442419 -4.16 0.000 -33.33338 -11.99949
proprenda_hat .8579891 .8762953 @.98 9.328 -.8595181 2.575496
propoutros_hat -3.432187 .838509 -4.09 0.000 -5.875635 -1.78874
dgl .1772333 .@8739235 2.40 0.017 .0323458 .3221208
dg2 .301875 .8789079 3.83 0.000 .1472184 .4565315
dg3 .4636107 .@87315e5 6.34 0.000 .3202383 .606983
dgd .2459799 . 866066 3.72 0.000 .1164928 .3754669
dgs .2065458 .8924%07 2.23 9.026 .0252674 .3878242
dgé .3274877 .0625366 5.24 0.000 .2049182 .4500572
dg7 .1769367 .8706641 2.50 0.012 .0384377 .3154358
dg8 .09611569 .0660839 8.93 0.355 -.0683652 .190679
dgll .1662571 .1235566 1.35 9.178 -.0759095 .4084236
dregl .3587591 .0637868 5.50 ©.000 .2257392 .475779
dreg2 .5242665 .8558753 9.38 0.000 .4147529 .6337801
dreg3 .9345163 .8713667 13.e9 0.000 .7946401 1.874393
dregs .08767401 .0926337 8.83 0.407 -.1048187 .2582989
_cons -.9958074 .1547047 -6.44 0.000 -1.299023 -.6925918

Fonte: Resultados da pesquisa (saida do software Stata®)



135

APENDICE B4 — MODELO DE REGRESSAO PARA ANALISES QUANTO A
INFLUENCIA DOS PARAMETROS (VARIAVEIS INDEPENDENTES) EM RELACAO A
EVASAO (VARIAVEL DEPENDENTE) NO PERIODO POS-PANDEMIA (2022-2023)

. xtgee eva propfem prop8al? prop25a29 prop3@a34 prop35a39 propd@ad9 prop5€a59 propé@mais propnot lnconc propescopu
> b propeti proppdef proprenda propoutros lnconc_hat propescopub_hat propeti_hat proppdef_hat proprenda_hat propout
> ros_hat dgl dg2 dg3 dgd4 dg5 dgé dg7 dg8 dgll dregl dreg2 dreg3 dreg5 if ano»>2021, family(binomial) link(logit) co
> rr(arl) vce(robust)
note: dgl != @ predicts success perfectly

dgl dropped and 398 obs not used

note: dg7 != @ predicts success perfectly
dg7 dropped and 984 obs not used

Iteration 1: tolerance = .20795164
Iteration 2: tolerance = .01106209
Iteration 3: tolerance = .08048262
Iteration 4: tolerance = .08002414
Iteration 5: tolerance = 1.220e-06
Iteration 6: tolerance = 6.168e-08
GEE population-averaged model Number of obs = 4,192
Group and time vars: codcurso ano Number of groups = 2,096
Link: logit Obs per group:
Family: binomial min = 2
Correlation: AR(1) avg = 2.0
max = 2
Wald chi2(32) = 2216.40
Scale parameter: 1 Prob » chi2 = 0.6000
(Std. Err. adjusted for clustering on codcurso)
Robust
eva Coef. Std. Err. z P>|z| [95% Conf. Interwval]
propfem -.3116563 .0867167 -3.59 9.eee -.4816179  -.1416948
prop@al? 12.07854  3.431793 3.52 @.o080 5.35235 18.80473
prop25a29 -.608329 .2287393 -2.66 ©.e008 -1.685665 -.1608083
prop38a3d -.0218755 .4e70137 -8.05 9.959 -.8188077 .7766568
prop35a39 -.3174327 .5873636 -8.54 0.589 -1.468644 .8337787
propd@ad’ .9303209 .5848752 1.59 6.112 -.2160134 2.876655
prop58as9 3.184801  .8921791 3.57 @©.e080 1.436162 4.93344
propéemais 1.445697 1.139333 1.27 @8.204 -.787355 3.67875
propnot .1703273 .833995 5.01 @©.e080 .1036983 .2369562
1nconc -.1004267 .0149653 -6.71 @.eee -.1297583  -.@71@952
propescopub .8347496  .1618859 6.21 ©.8308 -.2825408 .3520401
propeti -.3952725 .1943986 -2.03 @.ea42 -.7762868  -.8142582
proppdef -.7144636  1.313057 -8.54 9.586 -3.288007 1.85908
proprenda -.1395539 .3353017 -8.42 0.677 -.7967333 .5176254
propoutros .5597618 .191073 2.93 @©.083 .1852655 .934258
Inconc_hat -.3532211 .0441724 -8.08 @©.000 -.4397974  -.2666448
propescopub_hat .8378022 .5578134 8.07 ©0.946 -1.055492 1.131896
propeti_hat 2.288081 .6293169 3.64 9.080 1.054642 3.521519
proppdef_hat -3.748199  3.251667 -1.15 9.249 -10.12135 2.624952
proprenda_hat -1.08395 1.870253 -1.01 @8.311 -3.181606 1.013707
propoutros_hat -.3614428 .439654 -6.82 0.411 -1.223149 .5002632
dgl @ (omitted)
dg2 .8198971  .0627186 6.32 0.751 -.1030291 .1428233
dg3 .1546413 .0684492 2.56¢ @.011 .0361631 .2731196
dgd .8425673 .0583293 8.85 ©0.398 -.0560763 .141211
dgs -.8501618 .0726421 -8.69 ©.49% -.1925378 .8922141
dgé .0135472  .0541244 8.25 0.862 -.0925347 .1196291
dg? @ (omitted)
dg8 .8905295 .0528806 1.71  0.e87 -.0131146 .1941736
dgl1 .867@391 .0931065 e.72 e.472 -.1154463 .2495244
dregl .007575 .0615896 €.12 0.982 -.1131384 .1282883
dreg2 -.8920136 .858124 -1.58 @.113 -.2059345 .8219873
dreg3 -.8003345 .0650231 -8.01 9.996 -.1277775 .1271085
dregs .4791003 .0870922 5.5 @.e80 .3084028 .6497978
_cons -.9962355 .1383384 -7.206 ©.e88 -1.267374  -.725@972

Fonte: Resultados da pesquisa (saida do software Stata®)
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APENDICE B.5 — MODELO DE REGRESSAO PARA ANALISES QUANTO A
INFLUENCIA DOS PARAMETROS (VARIAVEIS INDEPENDENTES) EM RELACAO A
EVASAO (VARIAVEL DEPENDENTE) EM TODO O PERIODO (2018 A 2023)

. xtgee eva propfem prop@al? prop25a29 prop38a3d prop35a39 propd@add prop58a59 propéémais propnot lInconc propescopu
> b propeti proppdef proprenda propoutros lnconc_hat propescopub_hat propeti_hat proppdef_hat proprenda_hat propout
> ros_hat dgl dg2 dg3 dgd4 dg5 dgé dg7 dg8 dgll dregl dreg2 dreg3 dreg5 covid poscovid, family(binomial) link(logit)
> corr(arl) vce(robust)

Iteration 1: tolerance = 1.3782338
Iteration 2: tolerance = .19387396
Iteration 3: tolerance = .03562538
Iteration 4: tolerance = .0882055
Iteration 5: tolerance = .00199252
Iteration 6: tolerance = .08848919
Iteration 7: tolerance = .08012636
Iteration 8: tolerance = .08802963
Iteration 9: tolerance = 7.296e-06
Iteration 1@: tolerance = 1.797e-06

Iteration 11: tolerance = 4.424e-07

GEE population-averaged model Number of obs = 16,722

Group and time vars: codcurso ano Number of groups = 2,787
Link: logit Obs per group:

Family: binomial min = 6

Correlation: AR(1) avg = 6.0

max = 6

Wald chi2(36) = 2496.83

Scale parameter: 1 Prob » chi2 = 0.6000

(Std. Err. adjusted for clustering on codcurso)

Robust
eva Coef. Std. Err. z P>|z| [95% Conf. Interval]
propfem -.1288954 .0649702 -1.98 @©.047 -.2562347 -.8015562
prop@al? 9.388611 1.272192 7.37 8.088 6.88716 11.87406
prop25a29 -.9062395 .1488178 -6.09 ©.eee -1.197917 -.6145619
prop3@a3d -.8869397 .2851245 -3.11 @9.ee2 -1.445774 -.3281059
prop35a39 -.3968079 .4153892 -8.96 @.339 -1.210956 .4173401
propdead9 .6790236 .4518048 1.5 0.133 -.2064975 1.564545
prop58a59 3.526481 .6023643 5.85 ©.080 2.345869 4.707093
propé@mais 2.021287 .8364624 2.42 @.e16 .3818512 3.668723
propnot .2815054 .0316326 8.9¢ @©.eee .2195e67 .3435041
Inconc -.8341619 .0102487 -3.33 8.081 -.054249 -.0140748
propescopub -.2394057 .0823622 -2.91 @.o084 -.4088326 -.8779789
propeti -.2843431 .1140143 -2.49 @.e13 -.5078071 -.8608791
proppdef -2.057186  1.140237 -1.86 @.071 -4.292009 .1776374
proprenda .5358608 .1479871 3.62 @©.080 .2458114 .8259101
propoutros .21668265 .1635592 1.32 0.187 -.1045437 .5365967
Inconc_hat -.2191185 .0227512 -9.63 8.088 -.2637101 -.1745269
propescopub_hat -1.24258 .3561479 -3.49 @.eee -1.940617 -.5445427
propeti_hat .3394512 .4775954 8.71 ©.477 -.5966185 1.275521
proppdef_hat -19.77077 4.819056 -4.1@6 9.eee -29.21595 -16.32559
proprenda_hat .6355176 .5954468 1.07 9.286 -.5315367 1.802572
propoutros_hat -3.179631 .7590697 -4.19 @.eaee -4.66738 -1.691882
dgl .8464245 .0529845 8.88 8.381 -.0574233 .1502723
dg2 .1085972 .0557938 1.95 @.e52 -.0087567 .217951
dg3 .3535997 .0524454 6.74 ©.088 .2588086 .4563909
dgd .1441368 .0460289 3.13 @.ee2 .0539218 .2343518
dgs .1197685 .0625739 1.91 9.056 -.0028741 .2424111
dgé .1807266 .043497 4.15 @.eee .095474 .2659792
dg? .8669168 .0582397 1.33 9.183 -.0315512 .1653848
dg8 .8583338 .0466784 1.25 e6.211 -.0331542 .1498217
dgl1 .1189976 .0720831 1.65 8.099 -.0222826 .2602779
dregl .2041089 .0446855 4.57 @©.eee .116527 .2916908
dreg2 .2968689 .0424816 6.99 @6.ee8 .2136065 .3801313
dreg3 .4425602 .0572098 7.74 ©.080 .330431 .5546894
dreg5s .2822047 .0694797 4.6 ©.0800 .146027 .4183823
covid .8345825 .01868511 1.92 @.es55 -.080797 .8699619
poscovid .1282054 .0230138 5.57 8.088 .0830993 .1733116
_cons -.8608879 .1084344 -7.94 ©.eee -1.873335 -.6482804

Fonte: Resultados da pesquisa (saida do software Stata®)



